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RESUMO

O sistema financeiro pode ser afetado por crises e incertezas devido aos diversos tipos de riscos
ou assimetria de informacdes que podem gerar prejuizos e possiveis faléncias. Diante disso,
verifica-se a necessidade do aprimoramento da capacidade de o sistema bancério absorver
choques e mitigar os riscos. E nesse contexto que o presente estudo surge, com o objetivo de
investigar se ha gerenciamento de resultados através da conta das despesas com Provisdo para
Créditos de Liquidacdo Duvidosa (PCLD) e sua interferéncia no indice de Basileia (1B) dos
principais bancos listados na B3 (Brasil, Bolsa, Balcdo). O recorte temporal determinado para
a pesquisa abrangeu o 4° trimestre de 2010 até o 4° trimestre de 2018, perfazendo assim 33
observacdes trimestrais para cada variavel de pesquisa analisada por banco, totalizando 132
observacdes coletadas na base de dados da B3, do Banco Central do Brasil e informacdes de
natureza econdmico-financeiras das demonstracGes financeiras trimestrais dos bancos. A
pesquisa é de natureza descritiva e de abordagem quantitativa. Utiliza-se medidas de estatistica
descritiva, testes de correlacdo e modelos de regressédo linear com dados em painel (pooled,
efeitos fixos e efeitos aleatérios). Os principais resultados estatisticamente significativos
indicam que ha indicios de gerenciamento de resultados através das despesas com PCLD, mas
os resultados sdo inconclusivos para o gerenciamento de capital via IB. A pesquisa contribui
academicamente ao oportunizar o debate académico sobre o gerenciamento de resultados e de
capital nos bancos. No ambito social, contribui para o processo decisério de gestores,
investidores, analistas financeiros e 6rgaos reguladores do setor bancario ao abordar aspectos

que incentivam as instituicdes financeiras a gerenciarem os resultados e o capital.

Palavras-chave: Gestao de Riscos; Acordos de Basileia; Gerenciamento de Resultados.



ABSTRACT

The financial system can be affected by crises and uncertainties due to the different types of
risks or information asymmetry that can generate losses and possible bankruptcies. Given this,
there is a need to improve the capacity of the banking system to absorb shocks and mitigate
risks. Itis in this context that the present study arises, with the objective of investigating whether
there is earnings management through the account of expenses with Loan Loss Provisions
(LLPs) and its interference in the Capital Adequacy Ratio (CAR) of the main banks listed in
B3. The time cut determined for the survey covered the fourth quarter of 2010 until the fourth
quarter of 2018, thus making 33 quarterly observations for each research variable analyzed by
the bank, totaling 132 observations collected in the database of the B3, Brazilian Central Bank
and economic-financial information of the banks' quarterly financial statements. Descriptive
statistics, correlation tests and linear regression models with panel data (pooled, fixed effects
and random effects) are used. The main statistically significant results indicate that there are
indications of earnings management through the LLPs expenses, but the results are inconclusive
for capital management with CAR. Research contributes academically by providing the
academic debate on earnings management and capital management in banks. In the social
sphere, it contributes to the decision-making process of managers, investors, financial analysts
and regulators of the banking sector by addressing aspects that encourage financial institutions

to manage earnings and capital.

Keywords: Risk management; Basel Accords; Earnings Management.
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1. INTRODUCAO

1.1.  Contextualizacdo

A crise financeira mundial iniciada em 2007 nos Estados Unidos (EUA) e com
repercussao nos demais paises trouxe algumas consequéncias econdmicas, financeiras,
institucionais e legais. Segundo o Basel Committee on Banking Supervision — BCBS — (2010a),
uma das principais razGes da crise foi a excessiva alavancagem do setor bancario, a baixa
qualidade do capital e a baixa margem de liquidez que dificultaram a absorc¢éo de perdas.

No sistema financeiro, os 6rgdos de destaque sdo: o Bank for International Settlements
(BIS), que “¢ uma organizacao internacional que fomenta a cooperacao entre os bancos centrais
e outras agéncias, em busca da estabilidade monetaria e financeira” (BACEN, 2018c); o Basel
Committee on Banking Supervision (BCBS) que foi criado para melhorar a estabilidade
financeira, aperfeicoar a qualidade da supervisdo bancaria em todo o0 mundo e serve de férum
para a cooperacdo regular entre seus paises membros em assuntos de supervisao bancaria
(BCBS, 2016b); o Banco Central do Brasil (Bacen) que é uma autarquia federal, vinculada ao
Ministério da Fazenda, que tem por missdo assegurar a estabilidade do poder de compra da
moeda e um sistema financeiro solido e eficiente (BACEN, 2017c); e a Federacgdo Brasileira de
Bancos que é entidade representativa do setor bancario brasileiro (FEBRABAN, 2016).

John, De Masi e Paci (2016) destacam que 0s bancos nos Estados Unidos (EUA) e em
outros ambientes internacionais apresentam alta alavancagem (normalmente acima de 90%),
isso pode conduzir a fortes incentivos para investimentos de alto risco. A crise financeira
mundial iniciada em 2007 demonstrou que os Acordos de Basileia | e Il se mostraram
insuficientes para impedir essa alavancagem. Para o Bacen (2018c), o cenério de fragilidade do
sistema bancario também foi devido a baixa qualidade do capital e & baixa margem de liquidez,
sendo assim, 0 BCBS divulgou em dezembro de 2010 dois documentos: Basileia I1l: Uma
estrutura regulatoria global para bancos e sistemas bancarios mais resilientes (BCBS, 2010a) e
Basileia I11: Estrutura internacional para medicéo, padrdes e monitoramento do risco de liquidez
(BCBS, 2010b), conhecidos como o Acordo de Basileia IlI.

O BCBS tem introduzido reformas para fortalecer a regulagdo, a supervisdo e o
gerenciamento de risco do setor bancario. No entanto, os relatérios contabeis dos bancos contém
dados financeiros e econémicos que podem sofrer ajustes nas contas de resultados (accruals)

que sdo permitidos nas normas e ndo sdo considerados fraudes. Os gestores utilizam essa pratica
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com o objetivo de atender aos interesses particulares. Sendo assim, as institui¢des financeiras
podem utilizar o gerenciamento de resultados (earnings management) para alterar as
informacdes com o intuito de modificar a real situacdo econémico-financeira da entidade, essas
podem usar manipulagdes, contabilidade criativa e praticas permitidas (HEALY, 1985;
MCNICHOLS; WILSON, 1988; JONES, 1991; MARTINEZ, 2001; FUJI, 2004). Sendo assim,

0 proximo topico versara sobre o problema de pesquisa.

1.2. Problema de Pesquisa

O sistema financeiro pode ser afetado por crises e incertezas. Na esfera das transagdes
bancérias, as operacdes podem apresentar diversos tipos de riscos ou assimetria das
informagdes. Se alguma exposicéo das instituicdes financeiras for exagerada, isso pode gerar
prejuizos individuais e para o sistema financeiro como um todo. No que tange & crise financeira,
verificou-se a necessidade do aprimoramento da capacidade de o sistema bancario absorver
choques e mitigar os riscos. O Bacen (2017b) estabelece que uma das métricas que as
instituicBes financeiras brasileiras devem controlar e reportar é o indice de Basileia (IB) que
esta associado a estabilidade do sistema financeiro.

Nesse IB esta incluso o risco das operagOes de crédito, que nascem com uma Provisao
para Créditos de Liquidacdo Duvidosa (PCLD) ou Provisdo para Devedores Duvidosos
(descrita como PDD na antiga norma do Comité de Pronunciamentos Contabeis (CPC)) ou loan
loss provisions (LLPs) para cobrir as perdas provaveis no caso de o devedor ndo honrar os

compromissos (BACEN, 1999b). No entanto, cabe destacar que:

A possibilidade de os resultados serem gerenciados pode ocasionar sérios problemas,
uma vez que a interpretacdo dos relatérios contabeis e a mensuracéo da rentabilidade
da companhia tornam-se uma combinacdo entre avaliar a realidade econdmica da
empresa e identificar os possiveis ajustes que podem ter sido realizados (SINCERRE,
et al., 2016, p. 292).

Bortoluzzo, Sheng e Gomes (2016) comentam que por causa da discricionariedade da
Resolucdo 2.682/1999, as despesas com PCLD podem ser usadas como instrumento de
gerenciamento de resultados para suavizar o lucro liquido das instituicdes financeiras
brasileiras, o que ndo é uma pratica ilegal, mas esse comportamento pode afetar a percepcédo de
risco dos agentes e analistas. Sendo assim, as despesas com PCLD podem servir de ferramenta
para esse procedimento, pois transita pela conta de resultado e possui efeito relevante na
rentabilidade de um banco (GOMES, 2014). Diante disso, fica o seguinte problema: Ha

gerenciamento de resultados através da conta das despesas com PCLD e ha interferéncia da
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conta das despesas com PCLD no IB dos principais bancos listados na B3 (Brasil, Bolsa,

Balcdo)? Sendo assim, o proximo topico versara sobre 0s objetivos e as hipoteses da pesquisa.

1.3.  Objetivos e Hipoteses da Pesquisa

O objetivo geral do trabalho é investigar se ha gerenciamento de resultados através da
conta das despesas com PCLD e sua interferéncia no 1B dos principais bancos listados na B3
(Brasil, Bolsa, Balcao). Os objetivos especificos consistem em verificar os riscos da indudstria
bancaria, analisar os Acordos de Basileia e seus determinantes e descrever o gerenciamento de
resultados. Além disso, o0 estudo contempla as outras se¢des, tais como o0 panorama do setor
bancério, a metodologia de pesquisa, os resultados e as consideracdes finais.

Em razdo da abordagem quantitativa usada, € requerida a formulacéo de hipoteses para
delinear os objetivos do estudo e direcionar o desenvolvimento da pesquisa. A primeira hipdtese
nula (Ho.1) é: Préaticas de gerenciamento de resultados voltadas a conta das despesas com PCLD
ndo afetam, de forma estatisticamente significativa, os resultados (LL). Enquanto que a hip6tese
alternativa (Hi1) € contraria. A segunda hipotese nula (Ho2) é: Praticas de gerenciamento de
resultados voltadas a conta das despesas com PCLD ndo afetam, de forma estatisticamente
significativa, o IB. Enquanto que a hipdtese alternativa (Hi2) é contraria. Sendo assim, o
préximo tépico versara sobre as contribuicGes e as justificativas da pesquisa.

1.4.  Contribuicdes e Justificativas da Pesquisa

A pesquisa contribui academicamente ao oportunizar o debate académico sobre o
gerenciamento de resultados e de capital nas instituicdes financeiras. No ambito social,
contribui para o processo decisorio de gestores, investidores, analistas financeiros e 6rgaos
reguladores do setor bancario ao abordar aspectos que incentivam os bancos a gerenciarem 0s
resultados e o capital. O estado da arte com a realizacdo da pesquisa, sustenta-se, em parte, na
caréncia de estudos académicos com o foco proposto para o setor bancério, buscando elucidar
as praticas de gerenciamento de resultados voltadas a conta das despesas com PCLD e seu efeito
no IB. Ademais, a pesquisa pode incentivar que as informacdes divulgadas nos balancos das
instituicdes financeiras brasileiras sejam mais transparentes.

O setor bancario foi escolhido para essa pesquisa, pois 0s bancos sdo importantes para
desempenhar um papel crucial na economia atraves da intermediacdo de recursos entre 0s

agentes econdémicos superavitarios e os deficitarios para atividades que apoiam as empresas e
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ajudam a impulsionar o crescimento econdmico do Produto Interno Bruto (PIB). Os bancos sdo
“responsaveis por desempenhar um importante papel na operacionalizacdo da politica fiscal,
em especial na movimentacdo da divida publica” (FEBRABAN, 2017, p. 9). “Adicionalmente,
como 0s bancos também possuem importancia sistémica na economia de um pais, €
fundamental possuir o discernimento sobre, caso exista, qual a magnitude em que ocorre
Administracdo de Resultado no mercado bancario brasileiro” (GOMES, 2014, p. 12-13). Sendo

assim, o préximo topico versara sobre a delimitacdo da pesquisa.

1.5. Delimitacdo da Pesquisa

O escopo da pesquisa restringe-se a analise de gerenciamento de resultados atraves da
conta das despesas com PCLD e sua interferéncia no 1B nos quatro maiores bancos com agoes
negociadas na B3 (Brasil, Bolsa, Balcao), sendo: o0 Banco Bradesco; o Banco do Brasil; o Banco
Ital Unibanco; e o Banco Santander. A inclusdo desses bancos de capital aberto no estudo
apoia-se na disponibilidade de informacBes contabeis, financeiras e de mercado e na
representatividade que esses apresentam para o Sistema Financeiro Nacional (SFN) e para o
setor bancério. A Tabela 1 apresenta, em Dez/2018, os Ativos Totais, as Operagdes de Crédito
Totais, os Depdsitos Totais e o Patriménio Liquido Total dos bancos, comparativamente a

totalizacdo da classificacdo do Bacen (2019b) levando em conta o Conglomerado Prudencial.

Tabela 1 — Representatividade dos 4 Maiores Bancos de Capital Aberto
Valores expressos em R$ mil em Dez/2018

Total classificagéo

. Operacoes de L Patrimoénio
(b1) Bacen Ativo Total pCré%i o Deposito Total Liquido Total

Total 7.422.935.060 2.679.213.381 2.432.864.956 615.699.319
Banco Bradesco 1.063.713.836 342.200.168 344.049.574 121.194.129

14,33% 12,77% 14,14% 19,68%
Banco do Brasil 1.417.434.155 581.796.156 486.046.644 92.016.169

19,10% 21,72% 19,98% 14,94%
Banco Itad 1.453.209.508 452.675.672 471.640.980 144.130.782
Unibanco 19,58% 16,90% 19,39% 23,41%
Banco Santander 804.403.353 244,954,688 251.673.468 67.940.905

10,84% 9,14% 10,34% 11,03%
Total 4 Bancos 4.738.760.852 1.621.626.684 1.553.410.666 425.281.985
perante o Total
(b1) Bacen 63,84% 60,53% 63,85% 69,07%

Fonte: Elaboragdo propria com dados do Bacen (2019b) e com base no modelo de tabela de Godoi (2018, p. 54).

O desenvolvimento do estudo se da por meio da pesquisa bibliografica e documental

para a coleta de informagbes sobre o campo de interesse e interpretacdo das contribuigdes
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tedricas existentes sobre o0s riscos da industria bancéaria, os Acordos de Basileia e 0
gerenciamento de resultados. O recorte temporal determinado para a pesquisa abrange o 4°
trimestre de 2010 até o 4° trimestre de 2018, perfazendo assim 33 observacdes trimestrais para
cada variavel de pesquisa analisada por banco, totalizando 132 observag@es coletadas na base
de dados da B3 (2019), do Bacen (2019b) e informagdes de natureza econdémico-financeiras
das demonstrac@es financeiras trimestrais dos bancos (BANCO BRADESCO, 2018c; BANCO
DO BRASIL, 2018a; BANCO ITAU UNIBANCO, 2018c; BANCO SANTANDER, 2018a).
Assim, para aceitar ou rejeitar as hipdteses construidas para a pesquisa utiliza-se o
software EViews 10 Student Lite. A pesquisa apresenta a analise da estatistica descritiva, a
correlacdo entre as variaveis, os testes de regressdo linear multipla nos modelos empilhado
(pooled), de efeitos fixos (fixed effects), de efeitos aleatdrios (random effects), o teste F de
Chow, o teste de Breuschi-Pagan e o teste de Hausman. Além do teste de Durbin-Watson, os
testes de significancia estatistica usados sdo o p-valor (p-value) para verificar a probabilidade
de o evento afetar a distribui¢cdo normal e o coeficiente de determinacdo R? ajustado para medir
a adequacédo do modelo estatistico adotado na regressao linear multipla, em relacéo aos valores

observados. Sendo assim, 0 proximo topico versara sobre as limitagGes da pesquisa.

1.6. LimitacgOes da Pesquisa

As consideracdes extraidas da pesquisa ndo devem ser generalizadas para outras
instituicdes financeiras, tendo vista as diferencas de porte, carteira de negdcios e,
fundamentalmente, custo de capital e politicas de investimentos, financiamento e distribuicdo
de resultados. A pesquisa também pode oferecer limitaces no que tange a assimetria das
informacdes e origem dos indicadores, que para Jardin (2009) se comporta de forma nao linear.

Ademais, a conta das despesas com PCLD pode estar sujeita as “falhas devido ao
julgamento do gestor na classificagdo de risco de crédito de um cliente” (GOMES, 2014, p. 7).
O fato de utilizar dados com periodos de intervalos longos também pode ser um obstaculo, pois
isso pode ndo capturar a dindmica do gerenciamento de resultados (SINCERRE et al. 2016).
No estudo de gerenciamento de resultados, Gomes (2014) ndo efetuou a analise individual e
comparativa de cada crédito e cliente das instituicdes financeiras, isso também néo ser feito

nessa pesquisa. Sendo assim, a proxima secéo versara sobre a revisdo de literatura.
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2. REVISAO DE LITERATURA

2.1.  Principais Riscos da Industria Bancéaria

A definicéo de risco esté relacionada a chance de perda financeira ou a variabilidade de
retorno associada a um dado ativo ou a possibilidade de que a expectativa de recebimento futuro
ndo ocorra ou a probabilidade de obter um retorno de investimento que seja diferente do previsto
(ALTMAN; CAOUETTE; NARAYANAN, 1999; SAUNDERS, 2000; BRIGHAM;
EHRHARDT, 2016). Para mitigar a exposi¢do de risco na tomada de decisdo, devem ser
analisadas informacgdes inerentes a atividade operacional da instituicdo “(ex.: gestdo
administrativa, produtos comercializados, clientes, fornecedores, tecnologia e governancga
corporativa), desempenho contabil, desempenho no mercado acionario, contexto setorial e
conjuntura econdmica” (GOMES et al., 2018, p. 99).

A administracdo do risco é o guia que conduz a uma ampla gama de tomada de
decisdes. A forma de administrar o risco e a vontade de com ele fazer ou ndo opg¢des
ousadas sdo elementos-chaves da energia que impulsiona o sistema econdmico. N&o
sdo poucas as dificuldades e controvérsias que envolvem a mensuracdo de risco e
retorno. Esta questdo assume maior relevancia no caso de uma institui¢do financeira,
ao se considerar que os reflexos de uma correta mensuragdo dos niveis de risco sobre
uma carteira de ativos pode [sic] representar um diferencial competitivo. Por outro
lado, o insucesso de um modelo de avaliagdo de risco acarreta efeitos danosos a
instituicdo (MINUSSI; DAMACENA; NESS JR, 2002, p. 110).

“Companhias que possuem resultados menos volateis ddo maior seguranca ao usuario,
tornando-as de menor risco, melhorando a relagdo risco-retorno e, por consequéncia,
valorizando-as” (SINCERRE et al., 2016, p. 293). Em uma intermediacgéo financeira pode haver
prejuizos devido aos diversos tipos de riscos. Jardin (2009) aponta que ha varios motivos de
eventuais faléncias de uma instituicdo, tais como: causas acidentais, problemas de mercado,
ameacas financeiras, problemas de informacdo e gestdo, fatores macroecondémicos de
fragilidade, custos, estrutura de producdo e estratégia. Somado a isso, ha o problema de
possiveis conflitos de agéncia, em que o agente pode tomar decisbes pensando nos proprios
interesses (JENSEN; MECKLING, 1976; EISENHARDT, 1989; JUNQUEIRA et al., 2017).

Dessa forma, fica evidente a importancia da regulagédo para manter a estabilidade do
sistema financeiro (SAUNDERS, 2000; PIRES; ZANI; ZANINI, 2013; JOHN; DE MASI,
PACI, 2016) e compreender o significado dos principais riscos a que a instituicao esta exposta.
Os principais riscos da industria bancéaria sdo de variacdo de taxa de juros, mercado, cambio,
soberano, operacdo fora do balanco, tecnolégico, operacional, liquidez, crédito, insolvéncia,
entre outros (SAUNDERS, 2000).
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O risco de variacdo da taxa de juros ocorre quando ha um descasamento de prazos de
vencimento entre o ativo e passivo que pode levar aos riscos de refinanciamento, de
reinvestimento e de variacdo de valor de mercado. Em relagdo ao risco de mercado, esse
consiste na “possibilidade de ocorréncia de perdas resultantes da flutuagdo nos valores de
mercado de posi¢des detidas por uma institui¢ao financeira” (BACEN, 2007, p. 1) e “inclui os
riscos das operacOes sujeitas a variacdo cambial, das taxas de juros, dos precos de acGes e dos
precos de mercadorias (commodities)” (BACEN, 2007, p. 1). A variacdo no resultado da
instituicdo pode ocorrer devido ao efeito de mudancas de pregos dos ativos financeiros sobre as
posicdes da instituicdo (SECURATO, 2008).

As instituicdes também podem fazer empréstimos e investimentos do exterior visando
possiveis ganhos ou beneficios, no entanto, esses tipos de opera¢Bes podem causar risco de
cambio que esta relacionado com um possivel descasamento de moedas, eventos inesperados
ou volatilidade. No que se refere ao risco soberano ou pais, esse contempla o fato de um governo
colocar limites ou proibir tomadores domésticos de pagar as dividas aos credores externos por
problemas internos, insuficiéncia de reservas ou motivos politicos. Cabe destacar, que as
operacgOes fora do balanco podem aumentar riscos associados aos ativos e passivos, pois as
institui¢cbes podem utilizar essa ferramenta em exemplos como empréstimos, cartas comerciais
ou de fiancas, derivativos e em compras ou vendas de titulos (SAUNDERS, 2000).

Além disso, as instituicdes podem vislumbrar ter: economias de escala para reduzir 0s
custos medios operacionais e aumentar a producdo de servi¢os financeiros; economias de
escopo para produzir mais de um produto ou servico com 0S mesmos recursos; e expandir a
tecnologia para reduzir os custos operacionais, aumentar os lucros e conquistar novos mercados.
Nesses aspectos podem ocorrer o risco operacional e tecnoldgico (SAUNDERS, 2000).

No que tange ao risco operacional, esse corresponde a chance de ocorrer “perdas
resultantes de falha, deficiéncia ou inadequacdo de processos internos, pessoas e sistemas, ou
de eventos externos” (BACEN, 2006, p.1) que impactem o alcance dos objetivos estratégicos,
taticos ou operacionais da instituicdo. Cabe destacar que Saunders (2000) define que o risco
tecnologico esta associado ao fato de os investimentos em tecnologia ndo reduzirem os custos
e causar deseconomias de escala ou escopo.

Outrossim, o risco de liquidez pode ser identificado como a possibilidade de a instituicdo
ser incapaz de honrar com as obrigagdes ou “ndo conseguir negociar a preco de mercado uma
posicao” (BACEN, 2012, p. 1) ou ter “dificuldade de obtencéo de fundos para o financiamento

dos ativos iliquidos da instituicao, acarretando assim o ndo cumprimento de suas obrigacdes”
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(SECURATO, 2008, p. 372). Esse tipo de fato pode acontecer quando ha necessidade ou falta
de confianca que facam com que os clientes retirem valores maiores do que os esperados pela
instituicdo (SAUNDERS, 2000).

“Ja o crédito € um compromisso acordado entre uma pessoa fisica ou uma entidade
financeira, a fim de conceder antecipadamente o poder de compra ao devedor” (GARCIA;
GARCIA; MARTINEZ, 2017, p. 381, traducéo nossa). O risco de crédito é definido como a
possibilidade de que uma expectativa de entrada de um determinado valor no caixa dos credores
ndo se cumpra (ALTMAN; CAOUETTE; NARAYANAN, 1999) ou a “eventualidade de as
contrapartes de contratos dos quais a empresa é credora ndo honrarem suas obrigacdes conforme
clausulas originais” (SECURATO, 2008, p. 372) ou a possibilidade de ocorréncia de perdas

associadas ao:

I - ndo cumprimento pela contraparte de suas obrigaces nos termos pactuados; Il -
desvalorizacdo, reducdo de remuneracfes e ganhos esperados em instrumento
financeiro decorrentes da deterioragcdo da qualidade crediticia da contraparte, do
interveniente ou do instrumento mitigador; Il - reestruturacdo de instrumentos
financeiros; ou 1V - custos de recuperagdo de exposi¢des caracterizadas como ativos
probleméticos, nos termos do art. 24 (BACEN, 2017f, p. 10).

No que tange ao risco de crédito, as instituicbes podem avaliar os clientes usando
técnicas subjetivas, que levam em conta o bom senso ou objetivas, que aplicam a estatistica
(SANTOS; FAMA, 2007). A estabilizacdo no nivel de ativos problematicos das familias pode
favorecer a reducdo das despesas com PCLD e, consequentemente, o avanco do lucro liquido
do setor bancario (BACEN, 2017¢). O ativo problematico pode ser verificado quando ha um
dos seguintes eventos (BACEN, 2017f):

| - a respectiva obrigagdo estad em atraso ha mais de noventa dias; Il - ha indicativos
de que a respectiva obrigacdo ndo serd integralmente honrada sem que seja necessario
recurso a garantias ou a colaterais. § 1° Os indicativos de que uma obrigagdo nao sera
integralmente honrada incluem: | - a instituicdo considera que a contraparte ndao tem

mais capacidade financeira para honrar a obrigacdo nas condi¢Bes pactuadas; Il - a
instituicdo, independentemente de exigéncia regulamentar, reconhece contabilmente
deterioracdo significativa da qualidade do crédito do tomador ou contraparte; 111 - a

operacdo relativa a exposicéo é reestruturada, nos termos do art. 21, § 1°, inciso Il; IV
- ainstituicdo pede a faléncia ou toma providéncia similar em relacdo a contraparte; e
V - a contraparte solicita ou sofre qualquer tipo de medida judicial que limite, atrase
ou impeca o cumprimento de suas obrigacGes nas condicdes pactuadas (BACEN,
2017f, p. 15).

Quanto ao risco de insolvéncia, esse acontece quando 0S recursos proprios ou internos
da instituicdo sdo insuficientes para cobrir as perdas em funcdo dos diversos riscos citados
anteriormente (SAUNDERS, 2000). O tema de tomada de risco bancéario vem atraindo o
interesse de reguladores, de gestores, de clientes e de académicos devido a alta alavancagem e

a opacidade das instituicdes financeiras, especialmente apds a ocorréncia de uma crise.

20



No Brasil, a Lei 4.595, de 31.12.1964 criou o Bacen que é uma autarquia federal,
vinculada ao Ministério da Fazenda, que tem por missdo assegurar a estabilidade do poder de
compra da moeda e um sistema financeiro sélido e eficiente. Entre as suas atividades principais
destacam-se: a condugao das “politicas monetaria, cambial, de crédito, e de relagfes financeiras
com o exterior; a regulacdo e da supervisdo do Sistema Financeiro Nacional (SFN); a
administracdo do Sistema de Pagamentos Brasileiro (SPB) e 0s servi¢cos do meio circulante”
(BACEN, 2017c).

As instituicdes financeiras e demais instituicdes autorizadas a funcionar pelo Bacen
(2009) devem implementar estrutura de gerenciamento do risco compativel com a natureza das
suas operacOes e a complexidade dos produtos e servicos oferecidos e proporcional a dimenséo
da exposigdo ao risco da institui¢ao. “A Supervisdo tem por missao atuar com vistas a assegurar
a solidez do Sistema Financeiro Nacional (SFN) e o regular funcionamento das entidades
supervisionadas” (BACEN, 2016, p. 15).

A gestéo de riscos faz parte do dever dos gestores, Kim (2016) cita que a gravidade da
crise financeira de 2008 foi devido a forma como os gestores de grandes bancos adquiriram e
geriram grandes riscos. Nesse processo, 0s bancos danificaram o mercado financeiro, a
indUstria, a economia em geral e por isso houve uma necessidade de estabelecer e reforcar os
mecanismos de governagdo dos riscos no periodo pos-crise (HIMAJ, 2014).

A governanca de riscos é definida como uma estrutura da qual a administracdo
estabelece uma estratégia e monitora a aderéncia ao apetite e aos limites de riscos
(GONTAREK, 2016) tornando o gerenciamento uma ferramenta de manutencéo dos mercados
que identifique, avalie, mensure, monitore, controle e reporte esses riscos inerentes a atividade
da empresa. Ademais, 0s mecanismos de governanca também servem para evitar ou reduzir
possiveis conflitos de agéncia (JENSEN; MECKLING, 1976; EISENHARDT, 1989;
JUNQUEIRA et al., 2017) que podem afetar a tomada de riscos e causar grandes perdas para
as instituicdes financeiras (CHEN; LING, 2016).

Portanto, o gerenciamento de riscos em conjunto com a regulacdo tem papel
fundamental no uso das normas e da fiscalizacdo para que as instituicbes controlem os riscos,
mantendo-os em niveis toleraveis visando um equilibrio adequado que garanta a evolucéo do
setor bancério de forma solida e robusta em um sistema financeiro estavel que promova o
crescimento econémico sustentavel. Sendo assim, o proximo topico versara sobre os Acordos

de Basileia, pois estdo relacionados aos diversos riscos na intermediagao financeira dos bancos.
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2.2. Acordos de Basileia

Em 1930, foi criado o Bank for International Settlements (BIS), que “¢ uma organizagao
internacional que fomenta a cooperagdo entre 0s bancos centrais e outras agéncias, em busca
da estabilidade monetaria e financeira” (BACEN, 2018c). O Comité de Basileia - inicialmente
designado Committee of Banking Regulations and Supervisory Practices - foi criado pelos
governadores dos bancos centrais dos paises do grupo dos dez (G10) no final de 1974, na
sequéncia de graves perturbacfes nos mercados monetarios e bancéarios internacionais,
nomeadamente, a faléncia do Bankhaus Herstatt na Alemanha Ocidental (BCBS, 2016b).

Percebe-se que o Comité de Supervisdo Bancéaria da Basileia (Basel Committee on
Banking Supervision — BCBS) tem um papel fundamental na industria bancéria e foi criado
para melhorar a estabilidade financeira, aperfeicoar a qualidade da supervisao bancaria em todo
0 mundo e serve de férum para a cooperacao regular entre seus paises membros em assuntos de
supervisdo bancaria. A primeira reunido do BCBS (2016a) ocorreu em fevereiro de 1975 e
foram realizadas reunides regulares trés ou quatro vezes por ano desde ent&o.

Desde a sua criagdo, 0 BCBS expandiu sua participacdo do G10 para 45 instituicdes de
28 jurisdicBes. Os membros sdo: Africa do Sul, Alemanha, Arabia Saudita, Argentina,
Austrélia, Bélgica, Brasil, Canada, China, Cingapura, Coréia, Espanha, Estados Unidos,
Franca, Hong Kong, india, Indonésia, Italia, Japdo, Luxemburgo, México, Paises Baixos, Peru,
Reino Unido, Russia, Suécia, Suica e Unido Europeia (BCBS, 2016a). Sendo assim, 0 proximo

subtopico versara sobre os Acordos de Basileia | e 1l.

2.2.1. Acordos de Basileia l e 11

Segundo o Bacen (2018c), em 1988, o BCBS divulgou o Acordo de Basileia | para criar
exigéncias minimas de capital para instituicdes financeiras em face ao risco de crédito. Em
1996, esse mesmo Comité publicou uma emenda ao Acordo de 1988, incorporando ao capital
exigido a cobertura dos riscos de mercado. Ja em 2004, o BCBS divulgou o Acordo de Basileia
I, com o objetivo de buscar uma medida mais precisa dos riscos incorridos pelos bancos
internacionalmente ativos. Essa versdo foi compilada e publicada em 2006 e introduziu o
conceito dos trés pilares: “a. Pilar 1: requerimentos de capital para risco de crédito, mercado e
operacional; b. Pilar 2: revisdo pela supervisdo do processo de avaliacdo da adequacgédo de

capital dos bancos; e c. Pilar 3: disciplina de mercado” (BACEN, 2018c).
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Os escandalos e colapsos continuam ocorrendo em todo o planeta e cada vez mais, iSs0
conduz a um foco nas regulamentac@es e orientacdes, pois a comunidade empresarial esta ciente
da importdncia da governanca e os provaveis resultados das falhas especialmente em
instituicOes financeiras ao relembrar os reflexos negativos da crise financeira global de 2008.
Essa crise teve efeitos profundos na economia global, tais como o aumento da divida global, o
que inclui empréstimos do governo para financiar resgates. Aléem dos custos econémicos, 0s
custos sociais das crises podem ser grandes, incluindo uma reducdo da expectativa de vida, um
declinio na disponibilidade da educacédo para as criangas e um aumento dos niveis de pobreza
global (GONTAREK, 2016).

A crise financeira mundial iniciada em 2007 demonstrou que os Acordos de Basileia |
e 1l se mostraram insuficientes para impedir a alavancagem dos bancos. Para o Bacen (2018c),
o cenario de fragilidade do sistema bancério também foi devido a baixa qualidade do capital e
a baixa margem de liquidez, sendo assim, o BCBS divulgou em dezembro de 2010 dois
documentos: Basileia I1l: Uma estrutura regulatéria global para bancos e sistemas bancarios
mais resilientes (BCBS, 2010a) e Basileia Il1: Estrutura internacional para medicéo, padroes e
monitoramento do risco de liquidez (BCBS, 2010b), conhecidos como o Acordo de Basileia
I11. Sendo assim, o proximo tdpico versara sobre o Acordo de Basileia Ill.

2.2.2. Acordo de Basileia Il

Em Kim (2016) e Lima et al. (2014) verifica-se que depois da crise financeira de 2008
houve grandes alteracbes na regulamentacdo financeira, essas reformas modificaram a
governanga corporativa dos bancos e a qualidade da supervisdo em todo o mundo. Os “6rgaos
reguladores e as instituicbes responsaveis pela estabilidade econémica tém buscado
desenvolver normas que protejam e deem seguranca a atuacdo das partes envolvidas nas
negociagoes” (PIRES; ZANI; ZANINI, 2013, p. 35). O Acordo de Basileia 1l € um conjunto
abrangente de medidas de reforma para fortalecer a regulamentacéo, a supervisao e a gestéo de

risco do setor bancario. As reformas foram realizadas em etapas, a primeira fase centrou-se em:

(i) melhorar o capital regulatério, (ii) elevar os niveis de capital permitindo uma
robustez do sistema bancario, (iii) adicionar elementos macroprudenciais na estrutura
regulatdria, (iv) restringir a alavancagem excessiva dos bancos e (v) introduzir
indicadores de controle do risco de liquidez (FEBRABAN, 2017, p. 2).

O Acordo de Basileia 11 estabelece um capital mais elevado e de melhor qualidade, uma
melhor cobertura dos riscos, a introducao de um indice de alavancagem como contrapartida ao
requisito baseado no risco, algumas medidas para promover a acumulacdo de capital que podem
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ser estabelecidas em periodos de estresse e a introducdo de dois padrbes de liquidez global
(BCBS, 2010a). Na Tabela 2 verifica-se algumas disposi¢fes progressivas previstas pelo BCBS

sobre o Basileia 111 com seus respectivos prazos.

Tabela 2 — Basileia 111: Disposi¢es Progressivas
[ 01/01/2013 | 01/01/2014 | 01/01/2015 | 01/01/2016 | 01/01/2017 | 01/01/2018 | 01/01/2019

3,50% 4,00% 4,50% 4,50% 4,50% 4,50% 4,50%

Capital
Principal
Capital de
Conservagao 0,63% 1,25% 1,88% 2,50%
(Buffer)
Capital
Principal +
Capital de
Conservacéo
Deducbes do
Nivel 1 20,00%  40,00% 60,00  80,00%  100,00%  100,00%
(CET1)
Nivel I (Tier
)
Patriménio
de
Referéncia
(PR)

PR +
Capital de 8,00%  8,00% 8,00% 8,63% 9,25% 9,88% 10,50%
Conservacao

indice de

Curto Prazo 60,00%  70,00%  80,00% 90,00%  100,00%
(LCR)

indice de

Longo Prazo Introducéo

(NSFR)

Fonte: Elaboragéo propria com dados obtidos no BCBS (2013).

3,50%  4,00% 4,50% 5,13% 5,75% 6,38% 7,00%

Capital

4,50%  5,50% 6,00% 6,00% 6,00% 6,00% 6,00%

8,00%  8,00% 8,00% 8,00% 8,00% 8,00% 8,00%

Liquidez

Cabe destacar que na Tabela 2, o Capital Principal simboliza a parcela de capital de
maior qualidade (RISKBANK, 2013; BACEN, 2018c). J& o Capital de Conservacdo (Buffer)
representa um adicional de conservagdo de capital (RISKBANK, 2013; BACEN, 2015b).
Enquanto que as Dedugdes do Nivel | (Common Equity Tier 1 - CET1) significam subtracGes
regulamentares realizadas no céalculo do capital de Nivel I (RISKBANK, 2013; BACEN,
2013d). Nesse aspecto, o Nivel I (Tier 1) exprime os instrumentos de capital “aptos a absorver
perdas durante o funcionamento da instituicdo” (RISKBANK, 2013, p. 6).

No que tange ao Patrimonio de Referéncia (PR) apresentado na Tabela 2, esse consiste
no somatorio do capital de Nivel | e do capital de Nivel Il - Tier 1l - (BACEN, 2013b), sendo
que o capital de Nivel II retrata os instrumentos de divida “aptos a absorver perdas quando da
liquidagdo da instituicdo financeira” (RISKBANK, 2013, p. 6). Além disso, o indice de Curto
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Prazo (Liquidity Coverage Ratio - LCR) e o indice de Longo Prazo (Net Stable Funding Ratio
- NSFR) séo limites minimos dos indicadores de liquidez que devem ser apresentados pelas
instituicdes financeiras (BACEN, 2015a; BACEN, 2017h).

No Brasil, o Bacen (2011) divulgou o Comunicado n. 20.615 com as orientagdes
preliminares e cronograma relativos a implementacdo das recomendacGes do BCBS acerca da
estrutura de capital e de requerimentos de liquidez de institui¢des financeiras. Nesse sentido,
no Brasil, o Basileia Il esta sendo implementado por meio de resolucdes, de circulares e de

cartas-circulares editadas desde 2013. Essas normas introduziram os seguintes conceitos:

capital principal, nivel I e PR (Resolucéo 4.192, de mar¢o de 2013), ativos ponderados
pelo risco — RWA (Circular 3.644, de margo de 2013), novos requerimentos minimos
de capital principal, nivel | e PR e adicional de capital principal (Resolucéo 4.193, de
marco de 2013). Adicionalmente estdo sendo implementados também os conceitos de
liquidez trazidos pelo LCR (Liquidity Coverage Ratio) e NSFR (Net Stable Funding
Ratio) e o conceito de Raz&o de Alavancagem (BACEN, 2018c).

Em 2013, o Bacen publicou a Resolu¢éo 4.193 com o cronograma da Tabela 3.

Tabela 3 - Resolugdo 4.193/2013 - Parametros Minimos para o Capital Regulamentar - Basileia 11

A partir de
01/10/2013 01/01/2015 01/01/2016 01/01/2017 01/01/2018
01/01/2019
PR (aplicacdo do fator
11,00% 11,00% 9,875% 9,25% 8,625% 8,00%
"F" ao RWA)
Nivel | 5,50% 6,00% 6,00% 6,00% 6,00% 6,00%
Capital Principal 4,50% 4,50% 4,50% 4,50% 4,50% 4,50%
Capital de Conservagéo - - 0,625% 1,25% 1,875% 2,50%
Capital Contraciclico - - 0,625% 1,25% 1,875% 2,50%
Capital Sistémico - - - 0,50% 1,00% 2,00%
PR + Capital de
11,00% 11,00% 10,50% 10,50% 10,50% 10,50%

Conservacao

Fonte: Elaboragdo propria com dados obtidos no Bacen (2013c).

E de se notar que na Tabela 3, o Patrimdnio de Referéncia (PR) consiste no somatorio
do capital de Nivel I e do capital de Nivel Il (BACEN, 2013b). O Nivel | exprime o0s

instrumentos de capital “aptos a absorver perdas durante o funcionamento da institui¢ao’

(RISKBANK, 2013, p. 6) e o Nivel Il retrata os instrumentos de divida “aptos a absorver perdas
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quando da liquidacdo da institui¢éo financeira” (RISKBANK, 2013, p. 6). O Capital Principal
simboliza a parcela de capital de maior qualidade (RISKBANK, 2013; BACEN, 2018c).

Ainda na Tabela 3, o Adicional de Capital Principal (ACP) corresponde a soma do
Capital de Conservacao, do Capital Contraciclico e do Capital Sistémico (BACEN, 2013c). O
ACP ¢ “um elemento de politica prudencial destinado a mitigar os efeitos adversos dos ciclos
econémicos” (RISKBANK, 2013, p. 7). O Capital de Conservacao representa um adicional de
conservacao do Capital Principal. J& o Capital Contraciclico € um adicional contraciclico do
Capital Principal. Enquanto que o Capital Sistémico consiste em um adicional sistémico do
Capital Principal (BACEN, 2013c).

Ademais, 0 BCBS (2017) aprovou as reformas finais do Acordo de Basileia Il para
complementar as melhorias no célculo dos ativos ponderados pelo risco (Risk-Weighted Assets
- RWA), elevar a sensibilidade ao risco e promover maior comparabilidade entre os bancos.
Essas reformas devem ser implementadas pelos reguladores a partir de janeiro de 2022. As

principais datas de implementacdo sdo fornecidas no Quadro 1.

Quadro 1 — Cronograma das Reformas

Revisdo Data de Implementacao
Revisdo da abordagem padronizada de risco de crédito * 01/01/2022
Revisdo da estrutura dos modelos internos (Internal Ratings

Based - IRB) + 01/01/2022

Revisdo da estrutura do ajustamento da avaliagdo de crédito
(Credit Valuation Adjustment - CVA) » 01/01/2022

Revisdo da estrutura do risco operacional + 01/01/2022

« Definicao da exposicao existente: 01/01/2018
* Definigdo da exposigdo revisada: 01/01/2022
Razéo de alavancagem « Introdugéo do capital de conservagdo (buffer)
adicional de alavancagem para as institui¢des
globalmente importantes (G-SIBs): 01/01/2022
+ 01/01/2022: 50,0%

*01/01/2023: 55,0%

*01/01/2024: 60,0%

*01/01/2025: 65,0%

+01/01/2026: 70,0%

*01/01/2027: 72,5%

Fonte: Elaboragdo propria com dados obtidos no BCBS (2017, p. 2) e na Febraban (2017, p. 9).

Output floor

O Quadro 1 apresenta o cronograma de implementacgéo das reformas finais do Acordo
de Basileia I1l. Essas mudancas contemplam a revisdo da abordagem padronizada de risco de
credito, a revisdo da estrutura dos modelos internos (Internal Ratings Based - IRB), a revisdo
da estrutura do ajustamento da avaliacao de credito (Credit Valuation Adjustment — CVA) e a

revisdo da estrutura do risco operacional (BCBS, 2017; FEBRABAN, 2017).
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Outrossim, 0 Quadro 1 considera a definicdo da razdo de alavancagem, posteriormente
contempla a revisdo dessa razdo de alavancagem e a introducdo de um capital de conservacéo
(buffer) adicional de alavancagem para as institui¢6es globalmente importantes (G-SIBs). Além
disso, cita a definicdo do output floor, que simboliza a substituicdo do piso de capital (capital
floor) existente no Acordo de Basileia Il pelo piso de capital com base nas abordagens
padronizadas revisadas no Acordo de Basileia 111 (BCBS, 2017; FEBRABAN, 2017).

Cabe destacar que o Bacen publicou a Resolucao 4.401/2015 (BACEN, 2015a) que foca
no LCR, a Resolucdo 4.615/2017 (BACEN, 20179) que versa sobre a Razdo de Alavancagem,
a Resolucdo 4.616/2017 (BACEN, 2017h) que trata do NSFR, a Resolucdo 4.557/2017
(BACEN, 2017f) que enfoca os riscos e que possivelmente divulgara futuras resolugdes e
circulares sobre as Gltimas medidas do ultimo Acordo de Basileia Ill para complementar as
mudancas e as melhorias no sistema financeiro. Ao analisar a estrutura de capital das
instituicdes financeiras, uma das métricas mais relevantes é o indice de Basileia (IB). Sendo

assim, o préximo subtdpico versara sobre esse assunto.

2.2.3. Indice de Basileia (IB) ou Capital Adequacy Ratio (CAR)

Para o Bacen (2017b), o IB ou indice de Adequacio de Capital (Capital Adequacy Ratio
— CAR) ou indice do Capital Total (Total Capital Ratio) é visto como o requerimento minimo
de capital baseado em recomendacdes internacionais emitidas pelo BCBS que consiste na razéo
entre o Patriménio de Referéncia (PR), que é uma medida de capital regulamentar utilizada para
verificar o cumprimento dos limites operacionais, e 0s RWA, que sdo os ativos ponderados pelo
risco. Quanto menor for o IB, menor sera o PR para cobrir os riscos existentes nas operacoes
ativas, passivas e registradas em contas de compensagao ou maior sera 0s riscos existentes nas

operag0es ativas, passivas e registradas em contas de compensagao.

_ PR
IB= —~ (1)

No Brasil, até setembro de 2013, a relagdo minima exigida era dada pelo fator “F”, de
acordo com a Resolucdo CMN n° 3.490, de 29 de agosto de 2007, e com a Circular
BC n° 3.360, de 12 de setembro de 2007. Devia-se observar o valor de 11% para
instituicGes financeiras e para as demais instituicGes autorizadas a funcionar pelo BC,
exceto para as cooperativas de crédito singulares ndo filiadas a cooperativas centrais
de crédito. A partir de outubro de 2013, a relagdo minima exigida passou a ser dada
pela Resolucdo CMN n° 4.193, de 1° de marco de 2013, que define um calendario de
convergéncia, o qual especifica a exigéncia de 11% do RWA de outubro de 2013 a
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dezembro de 2015; 9,875% em 2016; 9,25% em 2017; 8,625% em 2018; e 8% a partir
de 2019. A esse requerimento, soma se 0 ACP, conforme mencionado no indice de
Capital Principal (ICP) (BACEN, 2017e, p. 61).

As instituicdes financeiras e demais instituigdes autorizadas a funcionar pelo Bacen
(2013b) - exceto sociedades de crédito ao microempreendedor e empresa de pequeno porte -
sdo obrigadas a apurar o PR. O PR consiste no somatorio do Nivel | (Tier 1) e do Nivel Il (Tier
I1). “O requerimento minimo de PR corresponde a aplica¢do do fator "F" ao montante RWA”

(BACEN, 2013c, p. 3) conforme foi apresentado na Tabela 3 na pagina 25.

PR = Nivel I + Nivel I1 (2)

Nivel I = (Capital Principal + Adicional de Capital Principal) + Capital Complementar (3)

O Nivel | exprime os instrumentos de capital “aptos a absorver perdas durante o
funcionamento da instituicdo” (RISKBANK, 2013, p. 6) e o Nivel Il retrata os instrumentos de
divida “aptos a absorver perdas quando da liquidagao da instituicdo financeira” (RISKBANK,
2013, p. 6). O Nivel I é definido como a soma das parcelas de Capital Principal, de Adicional
de Capital Principal (ACP) e de Capital Complementar (BACEN, 2013b; RISKBANK, 2013).

O Capital Principal é formado primordialmente pelas acbes (ordinarias e
preferenciais, desde que ndo resgataveis e sem cumulatividade de dividendos),
reservas de capital e lucros acumulados, representando, portanto, a parcela de maior
qualidade e mais apta a absorver perdas. Sobre esse montante sdo feitas todas as
deducdes regulamentares. O capital complementar de nivel | e o capital de nivel Il sdo
compostos por instrumentos de divida subordinada (perpétua, no primeiro caso, e com
mais de 5 anos, no segundo) e, para comporem o PR, devem passar por processo de
aprovacdo no BCB. Tanto os instrumentos elegiveis a Capital Complementar como
os elegiveis a Capital Nivel Il precisam prever a extingdo ou a conversdo da divida
em acles elegiveis a Capital Principal em determinadas situacbes de dificuldade
enfrentadas pela instituicdo. Em linha com a orientacéo de aprimorar a qualidade do
capital das instituicbes financeiras, Basileia Ill instituiu os chamados ajustes
prudenciais — deducdes de elementos patrimoniais que podem comprometer a
capacidade de absorcdo de perdas do Capital Principal, em decorréncia de sua baixa
liquidez, dificil avaliacdo ou dependéncia de lucro futuro para serem realizados
(BACEN, 2018c).

Desse modo, as deducgdes regulamentares sdo elementos patrimoniais que podem
comprometer a qualidade do Capital Principal e por isso sdo deduzidos do calculo do PR
(RISKBANK, 2013). Cabe destacar que 0 ACP ou buffer ¢ “um elemento de politica prudencial
destinado a mitigar os efeitos adversos dos ciclos economicos” (RISKBANK, 2013, p. 7). O
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ACP corresponde a soma do Capital de Conservacao, do Capital Contraciclico e do Capital
Sistémico (BACEN, 2013c) conforme foi apresentado na Tabela 3 na pagina 25.

No que tange a0 RWA, o Bacen (2013c) estabelece que as instituicdes devem apurar o
montante, esse corresponde ao célculo do requerimento de capital mediante abordagem
padronizada e do modelo interno que considera as exposi¢des ao risco de crédito (RWAcpad
para abordagem padronizada e RWAcirb para o0 modelo interno), ao risco de mercado
(RWAmpad para abordagem padronizada e RWAmint para o modelo interno) e ao risco

operacional (RWAopad para abordagem padronizada e RWAoama para o modelo interno).

RWA = RWAcpad + RW Acirb + RWAmpad + RW Amint + RW Aopad + RWAoama (4)

Dessa forma, verifica-se que o IB é uma métrica de capital relevante para verificar o
cumprimento dos limites operacionais das institui¢cdes financeiras, no entanto, “a retengdo de
resultados é uma das formas mais utilizadas pelos bancos para aumentar seu buffer de capital”
(BELEM; GARTNER, 2016, p. 115) e outra variavel que pode ser “utilizada para expressar a
retencdo de resultados pelos bancos para o incremento do buffer de capital é a Volatilidade do
Resultado” (BELEM; GARTNER, 2016, p. 117). Sendo assim, o proximo topico versara sobre

0 gerenciamento de resultados (earnings management).

2.3.  Gerenciamento de Resultados (Earnings Management)

O gerenciamento de resultados pode ser entendido como um manuseio de resultados ou
ajustes nas contas de resultados (accruals) que alteram informagdes com o intuito de modificar
a real situacdo econdmico-financeira da entidade, essa pode usar manipulages, contabilidade
criativa e praticas permitidas nas normas (HEALY, 1985; MCNICHOLS; WILSON, 1988;
JONES, 1991; MARTINEZ, 2001; FUJI, 2004). Em momentos de resultados desfavoraveis é
possivel que a instituicdo gerencie os resultados para disfarcar o desempenho aquém das
expectativas e “em momentos de superagado das expectativas é possivel que os gestores facam
escolhas contabeis ou operacionais para reduzir o resultado a ser reportado, de modo que o
resultado se mostre mais estavel (alisamento de resultados)” (MACEDO; KELLY, 2016, p. 83).

“O gerenciamento de resultados pode ser dividido em categorias: gerenciamento de

resultados por accruals (GRA) e o gerenciamento de resultados por decisdes operacionais
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(GRDO)” (MARTINEZ, 2013, p. 4). A reviséo da literatura brasileira aponta que as pesquisas
estdo concentradas no GRA. As decisdes operacionais constituem uma forma ex ante de
gerenciamento de resultados, pois séo realizadas ao longo do exercicio financeiro e tém impacto
direto no fluxo de caixa da entidade. J& os accruals constituem uma forma ex post de
gerenciamento de resultados, pois geralmente é conduzido entre o encerramento do exercicio
social e a publicacdo das demonstrac@es financeiras (CUPERTINO, 2013; MARTINEZ, 2013).
Os accruals seriam todas as “contas de resultado que entraram no cémputo do lucro, mas que
ndo implicam em necessaria movimentacdo de disponibilidades” (MARTINEZ, 2001, p. 16).

Outrossim, ha diversas modalidades de gerenciamento de resultados, algumas sdo: o
target earnings, que melhora ou piora os resultados contabeis no intuito de alcancar metas
estabelecidas; o income smoothing (suavizacdo de resultados), que reduz a variacdo dos
resultados para demonstrar solidez ao mercado; o bump up, que melhora os resultados que ja
estdo proximos das metas; o cookie jar, que diminui o resultado no periodo atual para elevar o
resultado em periodos desfavoraveis; e o big bath ou take bath accouting, que reduz a
lucratividade quando a instituicdo identifica que ficara abaixo de determinada meta, mas tem o
propdsito de aumentar os resultados futuros (MARTINEZ, 2001; GOMES, 2014).

“Nesse ponto, certas escolhas contabeis sdo realizadas com a inten¢do de iludir 0s
usuarios quanto ao real desempenho econémico-financeiro da empresa, no anseio de obter
algum ganho privado” (SINCERRE et al., 2016, p. 292). Esse problema remete a Teoria da
Agéncia que foi desenvolvida por Jensen e Meckling (1976), essa contempla o problema de que
em uma relacdo ha a possibilidade de o agente assumir um comportamento oportunista, pois a
“informagao contabil com menor qualidade pode acobertar atitudes oportunisticas dos gestores
das firmas, em prejuizo dos demais stakeholders” (MACEDO; KELLY, 2016, p. 83). Essa ideia
também remete ao método de contetdo informacional ou sinalizacdo (BEAVER et al., 1989)
em que os administradores “podem usar a estrutura de capital e os dividendos para sinalizar a
respeito das perspectivas futuras das empresas” (MARTINS; FAMA, 2012, p. 27).

Ademais, estudos realizados no exterior e no Brasil encontraram evidéncias de que 0s
executivos gerenciavam resultados em resposta aos estimulos do mercado de capitais
(SCHOLES; WILSON; WOLFSON, 1990; SINCERRE et al., 2016). Martinez (2001)
demonstrou isso em sua pesquisa e constatou que as instituicbes gerenciavam artificialmente
os resultados para atrair investidores. Além disso, Xavier (2007) se prop0s a responder se
existiam indicios que as instituicbes lideres dos vinte maiores conglomerados bancéarios

brasileiros praticavam gerenciamento de resultados nas modalidades de investimentos em
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controladas e coligadas, nas operagdes com titulos e valores mobiliarios (TVM), nos passivos
contingentes, e nas operacdes de crédito. A Tabela 4 resume os resultados obtidos por ele,

apresentando a quantidade de bancos comerciais analisados em numeros absolutos.

Tabela 4 — Resultados Obtidos para os 20 Maiores Conglomerados

Resultado Agios em Operacges com Passivos Operagdes de
Investimentos TVM Contingentes Crédito
Gerenciam resultados 2 11 - 6
Né&o gerenciam resultados - 6 - 6
Andlises inconclusivas 1 - 20 5
Excluidos da amostra* 17 3 - 3

* Bancos cujos dados ndo possibilitaram a analise
Fonte: Elaboragdo propria a partir de Xavier (2007, p. 107).

Constata-se, enfim que a “analise de demonstra¢des contabeis tem importante papel nos
processos decisorios de diversos agentes econdmicos externos as organizagdes” (SAPORITO,
2005, p.141). No entanto, essas demonstracoes nem sempre refletem a real situacdo econémico-
financeira dos bancos, exemplo disso sdo ajustes nas contas de resultados (accruals) que ndo
sdo considerados fraudes. Sendo assim, o proximo subtdpico versara sobre as principais

pesquisas de gerenciamento de resultados ou de capital nos bancos no exterior e no Brasil.

2.3.1. Pesquisas de Gerenciamento de Resultados ou de Capital nos Bancos

Diversas pesquisas tém sido realizadas com o objetivo de se identificar quais variaveis
sdo capazes de explicar o gerenciamento de resultados e/ou gerenciamento de capital nos
bancos. Os Quadros 2, 3 e 4 realizam uma revisédo de 45 estudos que se dedicaram a analisar o
gerenciamento de resultados e/ou gerenciamento de capital nos bancos no exterior, indicando

0s autores, a proposta de pesquisa e 0s principais resultados por eles obtidos.

Quadro 2 — Pesquisas de Gerenciamento de Resultados nos Bancos no Exterior (1988 a 1999)

Autor (es) Proposta de pesquisa Principais resultados

Greenawalt e Testam a hipOtese de suavizacdo de | As motivaghes para a suavizagdo de resultados
Sinkey (1988) | resultados para a amostra de 106 | (income smoothing), que incluem a politica
holdings bancérias do Compustat Bank. | regulatéria do banco, gerenciamento de risco, teoria
O foco é o comportamento daPCLD em | da agéncia e politica de remuneracéo sdo exploradas
funcdo do resultado e de medidas de | e suas implicacbes politicas consideradas.
negécios que afetam a tomada de risco | Encontram evidéncias de comportamento de
ou a qualidade da carteira de credito. | suavizacdo de resultados. Os modelos de variaveis
Usam um modelo econométrico com | dummy indicam que as holdings bancarias regionais
séries temporais agrupadas e dados | tendem a suavizar resultados mais do que os bancos
seccionais transversais de 1976 a 1984. | de centros financeiros.
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Continuagdo do Quadro 2 - Pesquisas de Gerenciamento de Resultados nos Bancos no Exterior (1988 a 1999)

Autor (es)

Proposta de pesquisa

Principais resultados

Moyer (1990)

Examina os incentivos de gestores de
bancos comerciais para reduzir os
custos regulatérios impostos quando o
indice de adequacdo de capital do banco
fica abaixo do minimo regulamentar.
Testa a hipOtese da sensibilidade da
politica geral de que gestores reduzem
0s custos politicos incorridos quando os
resultados séo elevados. Os testes de
ajustes na PCLD, as baixas de
empréstimos e ganhos/perdas de titulos
controlam as condi¢des econbmicas
exogenas e as decisdes de investimentos
anteriores. Usa a amostra de 845
bancos-anos (EUA) do Compustat
Bank e modelos de equacOes
simultaneas no periodo de 1981 a 1986.

Sugere que alguns gestores ajustam as medidas
contdbeis para reduzir os custos regulatrios
impostos pelas regras de adequacdo de capital. Os
resultados sdo consistentes com a hip6tese de que 0s
gestores adotam ajustes contabeis que aumentam o
indice de adequacdo de capital a medida que esse
diminui em relagdo ao seu minimo regulatorio. A
evidéncia ndo é consistente com os gestores de
grandes bancos que ajustam as medidas contabeis
para reduzir os custos politicos vinculados aos
resultados. Para bancos comerciais, a hipotese da
sensibilidade politica geral ndo parece capturar
incentivos criados pelo ambiente legislativo.

Scholes,
Wilson e
Wolfson
(1990)

Testam se as politicas de investimento e
financiamento dos bancos podem ser
explicadas pelo status tributario. A
amostra contempla 150 instituicdes na
carteira trimestral do Compustat Bank,
usaram regressdes e o periodo de 1981
a 1986.

Documentam mudancas nas detences bancérias de
titulos municipais em resposta a mudancas nas
regras fiscais relacionadas a dedutibilidade das
despesas com juros. Verificam uma associacdo entre
as aliquotas marginais dos bancos e suas decisdes de
investimento e financiamento, o que é consistente
com a existéncia de clientelas fiscais. Constatam que
os bancos aparentemente trocam o0s custos por
beneficios de planejamento tributario. Além disso, o
coeficiente positivo da PCLD € consistente com 0
argumento de que ganhos/perdas de titulos
realizados s&o escolhidos estrategicamente para
suavizar os resultados reportados aos acionistas.

Wahlen (1994)

Analisa as demonstracfes financeiras
através das divulgacbes de alteracdes
nos riscos de inadimpléncia de
empréstimos  inadimplentes  (non-
performing loans), de PCLD e de baixas
de empréstimos (loan chargeoffs) para
obter informac@es sobre futuros fluxos
de caixa e examina como 0S
investidores apreendem essa
informacdo. Usa 0 modelo pooled para
uma amostra transversal de dados de
106 bancos comerciais do Compustat
Bank no periodo de 1977 a 1988.

Sugere que os gestores de bancos aumentam o
componente de PCLD inesperada quando as
perspectivas futuras de fluxo de caixa melhoram. O
retorno anual (e trimestral) de acdes, bem como a
data de andncio dos resultados confirmam que o0s
investidores interpretam  0s  componentes
discricionarios de provisGes inesperadas como "boas
noticias". Os achados contribuem com novas
evidéncias sobre o gerenciamento de resultados e seu
impacto sobre 0 mercado de capitais.

Beatty,
Chamberlain e
Magliolo
(1995)

Examinam se a discricionariedade
gerencial sobre as PCLD, as transa¢des
relacionadas & contabilidade, como
vendas de titulos de investimento e as
transacBes financeiras, sdo usadas para
gerenciar  capital, resultados ou
impostos. Modelam a discrigdo sobre
essas decisGes usando um sistema de
equacdes geradas a partir do problema
de minimizacdo de custos subjacentes.
Usam a amostra de 148 sociedades
holding de bancos do Compustat Bank
no periodo de 1985 a 1989.

Sugerem que 0s bancos gerenciam o capital e os
resultados usando  critérios  contabeis, de
investimento e de financiamento. A administracéo
tributaria parece ser relativamente sem importancia
na discricdo exercida sobre essas transagdes. A
estrutura usada destaca as compensagles entre as
transagdes contabeis e financeiras. Descobrem que
as fontes contabeis de capital, em parte, determinam
a propensdo dos bancos a emitir novos titulos, e que
os efeitos de capital reportados positivos de ganhos
de transagbes, como vendas de ativos, determinam
em parte a disposicdo do gestor em conceder
empréstimos.
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Autor (es)

Proposta de pesquisa

Principais resultados

Collins,
Shackelford e
Wahlen (1995)

Investigam as decisdes de aumento de
capital regulamentar dos bancos.
Examinam o impacto dos diferentes
niveis de capital, resultados e impostos
dos bancos nas decisdes de se engajar
em sete opcOes de captacdo de recursos:
ganhos/perdas de titulos, PCLD, baixas
de empréstimos (loan charge-offs),
notas de capital (capital notes), acdes
ordinarias/preferenciais e dividendos.
Medem o capital, resultados e pressdes
tributarias em relagdo aos meios
bancarios com regressGes para cada
uma das opcdes de captacdo de capital
em 160 bancos do Compustat Bank no
periodo de 1971 a 1991.

Os parametros de capital dos bancos variam em sua
capacidade e/ou disposicao de responder ao capital,
aos resultados e aos incentivos fiscais. O capital
influencia as PCLD, as baixas de empréstimos, as
emissdes de notas de capital, as acgdes
ordinarias/preferenciais e 0s pagamentos de
dividendos. Diferencas sistematicas no capital, nos
resultados e na gestéo tributaria sugerem que o setor
bancério é segmentado em tamanho, crescimento e
lucratividade. Por exemplo, bancos lucrativos usam
a PCLD no gerenciamento de resultados e bancos de
alto (baixo) crescimento emitem acgBes ordinarias
consistentes com o0 gerenciamento de capital
(tributério).

Liu, Ryane
Wahlen (1997)

Analisam a avaliacdo de accruals
discriciondrios de 104 bancos do
Compustat Bank, CRSP e Keefe,
Bruyette e Woods (KBW).
Concentram-se nessas perguntas: (1) A
PCLD discricionaria € considerada uma
boa noticia para todos os bancos ou
apenas para bancos especificos? (2) As
implicagbes de avaliagdo da PCLD
variam entre trimestres fiscais? Usam
estatistica descritiva e regressdes no
periodo de 1984 a 1991.

A PCLD ¢ associada positivamente aos retornos de
acbes bancarias e fluxos de caixa futuros.
Descobrem que as implicacdes dessa avaliacdo
positiva sdo para bancos de baixo capital regulatorio
no quarto trimestre fiscal. O aumento da PCLD
discricionaria € uma boa noticia apenas para 0s
bancos que parecem ter problemas de risco de
inadimpléncia. Os testes do trimestre fiscal sdo
motivados pelos achados da literatura anterior, que
sugerem que 0s gestores tém incentivos para atrasar
os resultados, diminuindo os accruals até o quarto
trimestre, quando a auditoria ocorre.

Kim e Kross
(1998)

Investigam se a mudanca obrigatoria no
calculo do capital regulatério dos
bancos afeta as decisGes gerenciais de
accruals contabeis para 0
gerenciamento do indice de capital em
193 holdings bancérias (140 do
Compustat Bank e 53 do CRSP
NASDAQ bank). Focam em um
momento em que Se espera uma
mudanca no comportamento  dos
gestores de banco em relagdo aos
accruals contdbeis. Em 1989, as
mudancas regulatérias criaram
(removeram) incentivos para deprimir a
PCLD (write-offs) apds (antes) 1989.
Usam estatistica descritiva e regressao
no periodo de 1985 a 1992.

Bancos com baixos coeficientes de capital mostram
uma menor PCLD de 1990 a 1992 do que de 1985 a
1988. A mudanca nos padrdes de capital ndo tem
efeito aparente na PCLD de bancos com altos
coeficientes de capital. Os resultados sdo
consistentes com a hipotese de que os gestores
gerenciam capital e/ou resultados. A respeito das
baixas de empréstimos (write-offs), os bancos de
baixo e alto capital aumentaram as write-offs depois
que as mudancas regulatérias de 1989 eliminaram
substancialmente o efeito das write-offs sobre o0s
indices de capital regulatorio. Esse comportamento é
consistente com o gerenciamento do indice de
capital. Os resultados implicam que alteracbes nas
regulamentagdes bancérias podem mudar o
comportamento gerencial em relacdo aos accruals
contébeis.

Ahmed,
Takeda e
Thomas
(1999)

Exploram a mudanga de 1990 nas
regulamentacbes de adequacdo de
capital e investigam a relacdo entre
PCLD, gerenciamento de resultados e
gerenciamento de capital ao utilizar os
dados de 113 holdings bancérias
americanas usando estatistica descritiva
e regressdes no periodo de 1986 a 1995.

Evidenciam que: a PCLD reflete mudancas
significativas na qualidade esperada das carteiras de
empréstimos dos bancos; o gerenciamento de capital
é um determinante da PCLD, mas o gerenciamento
de resultados e o desejo de sinalizar informacdes
privadas para pessoas externas nao € um
determinante da PCLD. Além disso, constatam que
a PCLD esta negativamente relacionada tanto as
mudangcas futuras de resultados quanto aos retornos
contemporaneos de acgBes, ao contrario dos
resultados de sinalizacdo de trabalhos anteriores.

Fonte: Elaboragdo propria.
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Quadro 3 — Pesquisas de Gerenciamento de Resultados nos Bancos no Exterior (2002 a 2010)

Autor (es)

Proposta de pesquisa

Principais resultados

Beatty, Ke e
Petroni (2002)

Comparam se as holdings bancérias
publicas/privadas fazem gerenciamento
de resultados ao examinar se a
frequéncia de pequenos resultados
aumenta em relagdo as pequenas
reducbes nos resultados relatados.
Usam estatistica descritiva e regressdes.
Utilizam 707 bancos publicos e 1.160
bancos privados para um total de 1.867
bancos no periodo de 1988 a 1998.

Os bancos publicos sdo mais propensos do que 0s
bancos privados ao gerenciamento de resultados. Em
relacéo aos bancos privados, os bancos publicos: (1)
relatam menos as pequenas quedas nos resultados;
(2) sdo mais propensos a usar a PCLD e realizagoes
de resultados de seguranca para eliminar as pequenas
reducbes salariais; e (3) relatam sequéncias mais
longas de resultados consecutivos.

Anandarajan,
Hasan e
Lozano-Vivas
(2003)

Pesquisam o0 uso de PCLD como um
mecanismo para gerenciar resultados,
capital e sinalizar estratégias futuras de
resultados. Replicam a metodologia
usada por Ahmed, Takeda e Thomas
(1999) e examinam a importancia
relativa de fatores-chave que afetam as
decisBes de PCLD das instituicdes
depositarias espanholas. O conjunto de
dados foi retirado dos Anuario de la
Confederacion de Cajas de Ahorros e
Anuario Estadistico de la Banca
Espanola. Consiste em informacoes
anuais de final de ano de 970
observacBes, das quais 490 sdo
observagdes bancéarias comerciais e 480
s8o observagdes de bancos de poupanca
durante o periodo 1986 a 1995.

Indicam que, embora a PCLD ndo tenha sido usada
como ferramenta para gerenciar o capital apds a
entrada em vigor do novo regulamento, os bancos
adotam uma estratégia de gerenciamento de
resultados mais agressiva. 1sso parece ser porque a
regulamentacdo de adequacdo de capital de 1992
removeu qualquer restricdo de capital que até entdo
agiu como um desincentivo ao gerenciamento
agressivo de resultados. Os bancos comerciais
pareciam adotar um gerenciamento de resultados
mais agressivo, bem como uma estratégia de
gerenciamento de capital do que os bancos de
poupanca na era pos-regulatéria. Nao encontram
evidéncias de que a PCLD foi usada como
ferramenta de sinalizacdo pelos bancos espanhdis
para retratar as intenc¢des sobre resultados futuros.

Kanagaretnam,
Lobo e
Mathieu
(2003)

Examinam os motivos dos gestores de
bancos usarem a PCLD para suavizar 0s
resultados com base nos resultados de
Fudenberg e Tirole (1995). O modelo
prevé que, quando os bancos tiverem

desempenho atual satisfatorio
(insatisfatorio) e esperarem
desempenho  futuro  insatisfatdrio

(satisfatério), os gestores economizarao
0s resultados para o futuro reduzindo os
resultados atuais por meio da PCLD
(aumentardo os resultados atuais
tomando emprestado os resultados
futuros via PCLD). Analisam variaveis
que poderiam explicar diferencas
transversais no nivel de suavizagdo de
resultados pelos bancos. Os dados
trimestrais de 91 holdings bancarias dos
EUA sdo obtidos do Call Reports para o
periodo de 1987 a 2000.

Fornecem fortes evidéncias de que os gestores que
se deparam com preocupacfes de seguranca no
trabalho usam a PCLD para suavizar resultados. Os
gestores de banco economizam resultados via PCLD
em momentos favoraveis e tomam empréstimos
usando a PCLD em periodos desfavoraveis.
Resultados semelhantes sdo obtidos para a PCLD
discricionaria. Quando os gestores de bancos estdo
economizando resultados para o futuro, ha
evidéncias de que a necessidade de obter
financiamento externo € uma variavel adicional
importante na explicacéo de diferencas transversais
na extensdo da suavizacédo de resultados. Além disso,
se um banco estd bem capitalizado ou ndo, isso é
pouco significativo ao explicar diferencas
transversais na suavizacdo de resultados.

Laeven e
Majnoni
(2003)

Contribuem para o debate sobre o
capital regulatorio bancario com
atencdo especifica ao papel que a PCLD
pode desempenhar. A amostra foi
retirada do banco de dados do
Bankscope, inclui 45 paises, com um
total de 1.419 bancos e 8.176
observagdes de bancos-anos no periodo
de 1988 a 1999.

Demonstram empiricamente que a PCLD precisa ser
um componente integral de capital regulatério.
Encontram evidéncias empiricas de que os bancos,
em média, adiam a PCLD quando se defrontam com
condigdes ciclicas e de resultados favoraveis, até que
as condicOes negativas se estabelecam, quando as
recessOes ciclicas ja se instalaram, ampliando assim
o0 impacto do ciclo econdmico sobre os resultados e
o capital dos bancos.
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Autor (es)

Proposta de pesquisa

Principais resultados

Shrieves e
Dahl (2003)

Investigam a utilizacdo de préticas
contabeis discricionarias no contexto da
regulamentacdo bancaria internacional
sob o Acordo de Basileia. Exploram as
implicacbes do gerenciamento de
resultados como um meio de arbitragem
do capital regulatério pelos bancos
japoneses (o0 nimero de bancos varia
por ano, de um minimo de 67 para um
maximo de 79). Usam estatistica
descritiva e regressdes para 607 séries
temporais agrupadas e observacfes
transversais durante um periodo de
1989 a 1996.

Os bancos utilizam a discricionariedade contabil
como um meio para gerenciar resultados, o
subconjunto de bancos com capital regulatorio
relativamente baixo utiliza o gerenciamento de
resultados para arbitragem de capital regulatorio.
Constatam que a PCLD esta positivamente
relacionada aos resultados ndo discricionarios, que
0s ganhos de seguranca estdo negativamente
relacionados aos resultados ndo discricionarios, e
que ha forte complementaridade entre provisfes e
ganhos. Reforcam o argumento de que a PCLD,
embora aumente devido as pressdes externas sobre
0s bancos, contém um componente discricionario, e
que 0s bancos usam ganhos e provisdes como
ferramentas de gerenciamento de resultados.

Kanagaretnam,
Lobo e
Mathieu
(2004)

Investigam a utilizacdo de
discricionariedade dos gestores de
bancos na estimativa da PCLD para
reduzir a variabilidade dos resultados.
A amostra é composta por 2.545
holding bancérias que estdo listadas no
site. da FDIC, sendo 22.640
observagdes. Usam analise univariada e
regressdao para o periodo de 1992 a
2001.

Os bancos com resultados pré-gerenciados
relativamente altos tém PCLD discricionaria
positiva e 0s bancos com resultados pré-gerenciados
relativamente baixos tém PCLD discricionaria
negativa. Os resultados sdo consistentes com a
hipotese de gerenciamento de resultados para reduzir
a variabilidade de resultados. Descobrem que as
decisGes dos gestores em reduzir a variabilidade dos
resultados estdo relacionadas & necessidade de
financiamento externo e aos ganhos/perdas na venda
de titulos que servem como substitutos para cumprir
0 objetivo de reducdo da variabilidade de resultados.

Bikker e
Metzemakers
(2005)

Investigam como o comportamento de
provisionamento de bancos esta
relacionado ao ciclo de negécios,
usando  regressdo  para  8.000
observacdes de banco-anos de 29 paises
da Organizacdo para a Cooperagdo €
Desenvolvimento Econémico (OCDE)
de 1991 a 2001.

O provisionamento depende significativamente do
ciclo de negdcios, conforme relagéo negativa entre o
crescimento do PIB e a PCLD. Esse forte efeito
ciclico implica que o comportamento de
provisionamento dos bancos pode ser pré-ciclico:
como seus buffers precisam crescer durante periodos
de retracdo, menos resultados estéo disponiveis para
suplementar o capital, possivelmente forcando o0s
bancos a reduzirem os empréstimos. O efeito pré-
ciclico é mitigado pelo impacto dos resultados dos
bancos sobre as provisdes. A pro-ciclicidade é
mitigada pelo efeito positivo do crescimento do
crédito no provisionamento. Ha gerenciamento de
capital, os bancos provisionam mais quando o indice
de capital € inferior.

Kanagaretnam,
Lobo e Yang
(2005)

Investigam se os gestores de bancos
usam sua discricdo na estimativa da
PCLD para transmitir informacdes
sobre as perspectivas futuras dos
bancos. Usam estatistica descritiva e
regressdes para 1.120 observagdes do
Compustat Bank e Keefe, Bruyette e
Woods (KBW) de 78 bancos no periodo
de 1981 a 1996.

As propensbes dos gestores para sinalizar
informacGes variam transversalmente porque
enfrentam condicBes diferentes e tém incentivos
diferentes. A hipotese do estudo é que a propenséo a
sinalizar varia negativamente com o tamanho do
banco e positivamente com a variabilidade de lucros,
com as oportunidades futuras de investimento e com
0 grau de suavizacdo de resultados. A evidéncia
empirica suporta essas previsdes. I1sso sugere que a
propensdo a sinalizar esta positivamente relacionada
ao grau de assimetria de informacdo e que os
administradores dos bancos atenuam a percepcédo de
subvalorizagdo dos bancos ao comunicar as
informac@es privadas sobre as perspectivas futuras
favoréveis aos bancos.
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Autor (es)

Proposta de pesquisa

Principais resultados

Karaoglu
(2005)

Investiga se os bancos usam as vendas e
securitizagOes de empréstimos
(transferéncias de empréstimos) para
gerenciar o capital regulatério e os
resultados. Usa estatistica descritiva,
regressdes e andlise em dois estagios
com as demonstracdes contabeis dos
formuléarios Y-9C arquivados
trimestralmente dos 249 bancos dos
EUA no periodo de 1997 a 2000.

Apresenta evidéncias de que os ganhos das
transferéncias de empréstimos sdo usados para
gerenciar capital regulatério e resultados no setor
bancario. Os resultados sugerem que agdes custosas
podem parecer motivadas por incentivos
relacionados ao mercado, quando os gestores tém
beneficios indiretos por meio de regulamentacéo ou
contratacdo. As consideragdes de capital regulatério
parecem ter um papel significativo na decisdo de
transferir empréstimos enquanto as consideracées de
gerenciamento de resultados sdo mais importantes
no célculo de ganhos reportados condicionais a
realizacdo de uma transferéncia, particularmente no
caso de securitizagdes.

Shen e Chih
(2005)

Levantam 3 questdes relacionadas ao
gerenciamento de resultados nos bancos
em 48 paises: O gerenciamento de
resultados dos bancos existe nos 48
paises? Qual é o incentivo dos bancos
para gerenciar resultados? Por que o
gerenciamento de resultados varia entre
0s paises? Usam graficos, estatistica e
regressdes para 70.955 observagdes de
47.154 bancos obtidas no banco de
dados Bankscope no periodo de 1993 a
1999.

Mais de dois ter¢cos dos bancos gerenciam
resultados. A relagdo entre retorno e risco é positiva
para grupos com resultados altos, mas é negativa
para bancos com resultados baixos. Maior protecdo
dos investidores e maior transparéncia na divulgacéo
de informacdes contdbeis podem reduzir o0s
incentivos dos bancos em gerenciar resultados. O
aumento real do PIB per capita diminui o grau de
gerenciamento de resultados. Vé-se que a aplicacéo
mais rigorosa das leis pode contrariar intuitivamente
o efeito de um gerenciamento de resultados mais
forte. No entanto, esse efeito aparece apenas em
paises de baixa renda e ndo em paises de alta renda.

Anandarajan,
Hasan e
McCarthy
(2006)

Examinam de que modo os bancos
australianos usam a PCLD para o
gerenciamento de capital /resultados e a
sinalizacdo. Verificam se ha mudancas
no uso de PCLD devido a
implementacdo do Acordo de Basileia
(1988), que tirou as reservas para perdas
de empréstimos do capital Nivel I no
numerador do indice de adequagdo de
capital. Usam os dados anuais das
demonstragBes financeiras de 50 bancos
comerciais fornecidas pelo banco de
dados da Thomson (Bureau van Dijk)
Bankscope. O nlimero de observacdes é
441. Utilizam regressdes OLS para
estimar o0 modelo no periodo de 1991 a
2001.

Evidéncias indicam que os bancos usam a PCLD
para o gerenciamento de capital e de resultados, mas
ndo ha evidéncias de mudanca nesse comportamento
apés a implementacdo do Acordo da Basileia. Os
bancos comerciais listados se envolvem de forma
mais agressiva no gerenciamento de resultados
usando a PCLD do que os bancos comerciais ndo
listados. Descobriram que o comportamento de
gerenciamento de resultados é mais pronunciado no
periodo pds-Basileia. No geral, encontram uma
subavaliagdo significativa na PCLD no periodo pés-
Basileia em relagdo ao periodo pré-Basileia. Os
resultados relatados podem ndo refletir a verdadeira
realidade econ6mica subjacente a esses nUmeros.
Finalmente, os bancos australianos ndo parecem usar
a PCLD para sinalizar futuras intencbes de
resultados maiores para os investidores.

Liu e Ryan
(2006)

Investigam a suavizagdo de resultados
na definicdo da PCLD e das baixas de
empréstimos, que mudaram de um
periodo de precaria saide e, por fim, de
crise (1974-1990) para um periodo de
salde robusta (boom) ao longo da
década de 1990. Usam dados do
Compustat Bank de holdings de bancos
comerciais, a amostra varia de ano para
ano (aumenta de 122 em 1991 para 304
em 2000, chegando a 329 em 1999).
Utilizam  estatistica  descritiva e
regressdes no periodo de 1991 a 2000.

As evidéncias indicam que, durante a década de
1990, os bancos rentaveis suavizaram resultados
superestimando a PCLD para empréstimos
homogéneos, e obscureceram essa suavizagdo de
resultados ao acelerar as baixas desses empréstimos
e ao registrar mais baixas brutas para compensar
recuperacdes de empréstimos  anteriormente
baixados. Nos trés anos subsequentes a aceleracdo
das baixas, o0s bancos rentaveis tiveram um
rendimento maior e mais persistente antes da PCLD
do que outros bancos.
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Autor (es) Proposta de pesquisa Principais resultados

Fonseca e Estudam os  determinantes  da | As causas de suavizacdo de resultados entre os paises
Gonzalez suavizacdo de resultados por meio do | sdo variadas. Os resultados indicam que a prote¢do
(2008) gerenciamento de PCLD de bancos em | do investidor, a regulacéo, a divulgacéo contébil, as

40 paises. Usam 3.221 observacOes de
1.213 bancos do BankScope. Utilizam
estatistica descritiva, regressdo e
aplicam o estimador de diferenca GMM
para controlar a heterogeneidade néo
observavel e a potencial endogeneidade
das variaveis explicativas no periodo de
1995 a 2002.

restricdes as atividades bancérias e a supervisdo
reduzem os incentivos para suavizar os resultados
nos bancos. Os incentivos para suavizar 0s
resultados aumentam com a orientacdo para 0
mercado e o desenvolvimento do sistema financeiro.
Qualquer regulamentacao e supervisdo que reduza a
assuncao de riscos do banco diminuira os incentivos
de um banco gerenciar os resultados.

Pérez, Salas-
Fumaés e
Saurina (2008)

Pesquisam se um dispositivo de
suavizacdo transparente, como a
provisdo estatistica (proviséo

anticiclica de perda bancéaria que é
elevada nos ciclos econbmicos de
ascensdo e reduzida nos periodos de
baixa) pode melhorar a qualidade dos
dados contdbeis de 142 bancos
espanhdis. Usam estatistica descritiva e
regressdes para 1.449 observacoes
anuais no periodo de 1986 a 2002.

Descobrem que os bancos usam a PCLD para
suavizar 0s resultados, mas ndo encontram
evidéncias de que eles pratiquem o gerenciamento de
capital. As variaveis de risco de crédito pesam mais
e o resultado operacional liquido pesa menos como
determinantes das provisGes genéricas e especificas
de perdas de empréstimos apds a introducdo da
provisao estatistica do que antes da introducéo dessa
provisdo. A qualidade das demonstragdes contabeis
dos bancos melhora com o uso da nova provisao
estatistica.

Cornett,
McNutt e
Tehranian
(2009)

Examinam se 0s mecanismos de
governanca corporativa afetam o
gerenciamento de resultados nas 100
maiores holdings bancérias de capital
aberto dos EUA obtidas no Bank
Holding Company Performance Report
(FRY-9) e no site Chicago Federal
Reserve's. Usam estatistica descritiva e
regressdo no periodo de 1994 a 2002.

Sugerem que a estrutura de governanca nas holdings
bancérias afeta as acGes dos gestores dos bancos.
Especificamente, 0s mecanismos de governanga que
enfatizam a remuneracéo do Chief Executive Officer
(CEO) encorajam o CEO a gerenciar os resultados,
enquanto que aqueles que enfatizam a independéncia
do conselho de administragdo diminuem a
capacidade do CEO de gerenciar os resultados.

Oosterbosch
(2009)

Examina se o nivel de gerenciamento de
resultados por meio de PCLD, de 914
bancos europeus em 10 paises,
diminuiu desde a ado¢do das IFRS e se
0s requisitos de divulgagdo de perdas
com empréstimos estdo negativamente
relacionados a suavizacao de resultados
(income smoothing). Usa uma regresséo
de estagio Unico que modela a parte nao
discriciondria de PCLD e testes de
suavizacdo de resultados. Os dados
obtidos s&o de 1995 a 2008.

Mostra que o nivel de gerenciamento de resultados
diminuiu desde a ado¢do das normas internacionais
de contabilidade (IFRS). No entanto, as evidéncias
sugerem que as exigéncias detalhadas de divulgagéo
de informagdes sobre a contabilidade de perdas com
empréstimos ndo impedem que 0s gestores de
bancos usem a PCLD para suavizar resultados.

Fiechter e
Meyer (2010)

Examinam se a discricionariedade na
mensuracao do valor justo é usada para
big baths/take bath (resultados ruins
parecem ainda piores para melhorar os
resultados futuros) durante a crise
financeira de 2008. Usam um modelo
semelhante a Beatty, Ke e Petroni
(2002) com uma amostra de 552
holdings bancérias dos EUA e coletam
dados no periodo entre o primeiro
trimestre de 2008 e o primeiro trimestre
de 2009.

Bancos que exibem niveis de desempenho pré-
gerenciados fracos reportam perdas discricionarias
de Nivel 3 significativamente mais elevadas. E mais
provavel que esses bancos mudem no trimestre
subsequente de prejuizos ndo gerenciados para
resultados positivos reportados, o que é consistente
com a hipdtese de big baths/take bath. Os resultados
indicam que a mensuracdo do valor justo é usada
para gerenciar os resultados, apesar dos extensos
requerimentos de divulgacdo, e confirmam
preocupagbes com relagdo a confiabilidade dos
valores justos em mercados néo ativos.

Fonte: Elaboracéo propria.
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Autor (es)

Proposta de pesquisa

Principais resultados

Leventis,
Dimitropoulos
e Anandarajan
(2011)

Examinam 0 impacto da
implementacdo da IFRS no uso de
PCLD para gerenciar resultados e
capital. Utilizam uma amostra de 91
bancos comerciais cotados na Unido
Europeia (UE) no periodo de 1999 a
2008 (antes e depois da implementagdo
da IFRS).

O gerenciamento de resultados via PCLD ¢
significativamente reduzido apds a implementagéo
da IFRS. Em bancos mais arriscados, o
gerenciamento de resultados é mais pronunciado
quando comparado aos bancos menos arriscados,
mas é significativamente reduzido no periodo pés-
IFRS. O gerenciamento de capital ndo é significativo
nos regimes pré/p6s IFRS. A implementagdo da
IFRS na UE parece ter melhorado a qualidade dos
resultados, mitigando a tendéncia dos gestores dos
bancos em gerenciar os resultados usando a PCLD.

Bornemann,
Kick, Memmel
e Pfingsten
(2012)

Investigam o gerenciamento de
resultados na Alemanha usando uma
particularidade do pais, a reserva oculta
340f (permite que o0s bancos
provisionem contra 0s riscos do
negdécio). Utilizam 20.439 observacdes
anuais de 3.643 bancos alemdes obtidas
no banco de dados prudencial BAKIS
do Deutsche Bundesbank’s. Usam
estatistica descritiva, painel de dados
dindmico e andlise multivariada. As
demonstragdes financeiras sdo do
periodo de 1997 a 2009.

Os bancos alemdes gerenciam resultados. As
reservas ocultas 340f sdo usadas para (1) evitar um
lucro liquido negativo, (2) evitar uma queda no lucro
liquido em relagcdo ao ano anterior, (3) evitar um
déficit no lucro liquido comparado a um grupo de
pares, e (4) reduzir a variabilidade do lucro liquido
dos bancos ao longo do tempo. A andlise também
mostra que, se os administradores do banco ndo
conseguirem atingir as metas estabelecidas em (1) -
(3), estardo mais inclinados a manter as reservas
ocultas para o uso em periodos futuros.

DeBoskey e
Jiang (2012)

Examinam o impacto da especializacdo
do auditor sobre a PCLD bancéria para
muitos bancos dos EUA ao usar uma
amostra de 1.249 observacGes anuais
obtidas no Compustat Bank, Bank
Holding Companies e Federal Reserve
Bank of Chicago. Usam estatistica
descritiva e regressdes no periodo de
2002 a 2006.

Encontram uma relacdo positiva entre resultados e a
PCLD ao sugerir que 0s gestores do banco usam a
PCLD para suavizar os resultados no periodo pés-
SOX  (Sarbanes-Oxley). Essa relacdo €
significativamente moderada pela experiéncia do
setor de auditoria. Encontram evidéncias de que a
especializacdo do auditor é mais eficaz na reducéo
do gerenciamento de resultados potencialmente
crescente.

El Sood
(2012)

Examina a discricionariedade da PCLD
para gerenciar capital e resultados. Usa
uma amostra de 878 holdings bancarias
dos EUA. Compara 0 boom pré-crise de
2002 a 2006 com o periodo de crise de
2007 a 2009. Os dados sdo coletados do
FR Y-9C do U.S. Federal Reserve
Bank. Utiliza estatistica descritiva e
regressdo multivariada no periodo de
2001 a 2009.

H& evidéncias de suavizacdo de resultados. As
holdings bancérias aceleram a PCLD para suavizar
resultados quando (1) os bancos atingem a meta
minima regulatéria, (2) estdo em periodos ndo
recessivos e (3) sdo mais lucrativos. Os indices de
capital regulatério definidos internamente pelo
banco sdo relativamente mais significativos do que
os indices regulados. Os bancos usam a PCLD mais
extensivamente durante o periodo de crise para
suavizar resultados.

Azzali,
Fornaciari e
Mazza (2014)

Testam as seguintes hipdteses: 1) se 0
gerenciamento de resultados e capital é
realizado via PCLD no periodo de 2002
a2011; 2) se aassociacdo de PCLD com
0 gerenciamento de resultados e de
capital € significativamente alterada de
acordo com a IFRS para bancos listados
na Italia no periodo de 2005 a 2007; 3)
se a crise altera a associacdo de PCLD e
gerenciamento de resultados e capital
no periodo de 2008 a 2011. A amostra
inclui 22 bancos listados na Bolsa de
Valores de Mildo em 2002. Realizam
analise univariada e multivariada.

Ha evidéncias de que, apesar das mudancas na
regulamentacdo das demonstracdes contébeis e no
ciclo econbmico, o0s gestores manipulam os
relatérios financeiros via PCLD. A pesquisa oferece
resultados interessantes relacionados ao efeito da
IFRS no sistema financeiro. Os principios
contabilisticos utilizados pelos bancos cotados
levam a uma diminuigdo no gerenciamento de
resultados através da PCLD, porque impdem um
maior nivel de transparéncia, também nas politicas
de PCLD. Constatam que a crise financeira reduz o
gerenciamento de resultados e capital via PCLD,
porque o banco listado menos arriscado precisa de
mais transparéncia na crise financeira.
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Autor (es)

Proposta de pesquisa

Principais resultados

Cohen,
Cornett,
Marcus e
Tehranian
(2014)

Pesquisam 0 gerenciamento de
resultados nos bancos de capital aberto
sediados nos EUA. Usam estatistica
descritiva e regressdo. Os dados
contabeis anuais sdo obtidos do banco
de dados consolidado da Y-9C Bank
Holding Company (BHC) no site
Chicago Federal Reserve’s e banco de
dados Center for Research in Security
Prices (CRSP). A analise inclui um total
de 4.112 observacdes (varia por ano de
283 a 367) no periodo de 1997 a 2009.

Mostram que 0 gerenciamento de resultados nas
demonstragdes financeiras do banco tem pouca
influéncia no risco de queda durante os periodos
razoaveis, mas parece ter um grande impacto durante
uma crise financeira. Os bancos que demonstram um
gerenciamento de resultados mais agressivo antes de
2007 apresentam risco de mercado de acgBes
substancialmente maior quando a crise financeira
comega. As quedas nos precos das acdes também
preveem uma deterioracdo futura no desempenho
operacional. Os reguladores podem interpreta-los
como sinais precoces de problemas iminentes.

Elnahass,
Izzeldin e
Abdelsalam
(2014)

Investigam o uso de PCLD relatadas
por investidores em suas avaliagdes em
106 bancos na regido do Oriente Médio
e Norte da Africa. Empregam um
modelo de avaliagdo em nivel de preco
estimado usando analises de dois
estagios no periodo de 2006 a 2011.

A PCLD é relevante para os investidores em ambos
0s setores bancérios. Os investidores de bancos
islamicos precificam o componente discricionario
mais baixo do que as contrapartes convencionais.
Atribuem esse resultado as diferencas nas estruturas
de produto e governanca, bem como a percep¢do
religiosa do sistema bancério islamico. Em ambos 0s
setores bancarios, os investidores interpretam um
aumento no componente nao discricionario como
informacdo irrelevante.

Norden e
Stoian (2014)

Investigam o papel da PCLD para
gerenciar resultados e provisionar
riscos com dados trimestrais de 85
bancos holandeses. Usam estatistica
descritiva, regressdo linear multivariada
e regressdo logistica no periodo de 1998
a 2012.

Os bancos usam a PCLD para reduzir a volatilidade
dos resultados. Ademais, a PCLD é mais alta quando
os lucros discricionarios sdo altos e menor quando 0s
requerimentos de capital regulatério diminuem.
Além disso, os bancos pagadores de dividendos
gerenciam resultados para cima. H4 um trade-off
importante no provisionamento dos bancos para
perdas esperadas e inesperadas que influenciam as
politicas de lucratividade, risco e pagamento.

Curcio e
Hasan (2015)

Investigam o  gerenciamento  de
resultados e se a PCLD sinaliza
expectativas da administracdo em
relacdo aos lucros futuros em 218
bancos de 11 paises da Area do Euro
(EA) e 273 bancos de paises que ndo
usam o Euro (ndo EA). Usam um
modelo modificado usado por Ahmed,
Takeda e Thomas (1999), Anandarajan,
Hasan e McCarthy (2007) e Leventis,
Dimitropoulos e Anandarajan (2011).
Os dados obtidos sdo do periodo de
1996 a 2010.

A PCLD reflete mudancas na qualidade da carteira
em bancos EA e ndo EA. O gerenciamento de
resultados é um determinante da PCLD em bancos
EA. Ja os bancos ndo EA usam a PCLD para
sinalizar informacBes ao mercado. Maior protecéo
dos direitos dos credores reduz significativamente os
incentivos para suavizar resultados nos bancos EA.
Durante a crise financeira, os gestores dos bancos
EA estdo mais preocupados com a qualidade da
carteira de crédito e ndo usam PCLD para fins
discricionarios, enquanto que a PCLD em bancos
ndo EA é usada para suavizar resultados mais do que
para gerenciar capital ou transmitir informacGes
privadas sobre o desempenho futuro.

Hamadi,
Heinen, Linder
e Porumb
(2016)

Investigam se a adocdo do Acordo de
Basileia Il em 2008 afetou a avaliacdo
de mercado da PCLD discricionaria
(DLLP) em 103 bancos listados em 24
paises europeus. Usam a regressdo em
um design de diferenca-das-diferencas
(difference-in-difference - DID) em que
0s bancos padronizados atuam como
um grupo de controle. Os dados obtidos
sdo do periodo de 2006 a 2011.

Embora o Acordo de Basileia Il reduza os incentivos
dos bancos baseados em ratings internos (IRB) para
reconhecer a PCLD discricionaria que aumenta 0s
resultados (income increasing) de maneira
oportunista, esse ndo tem esse impacto nos bancos
que ndo sdo baseados em IRB. O Acordo de Basileia
Il estd associado a PCLD discricionaria menos
crescente e menor suavizagdo de resultados (income
smoothing) via PCLD discricionaria, 0 que aumenta
0 conteddo informacional da PCLD discricionaria
sobre perdas futuras de empréstimos e leva a maior
valorizacdo do mercado da PCLD discricionaria.
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PCLD e se a governanga corporativa
pode reduzir o gerenciamento de
resultados. Utiliza informacdes de 36
bancos listados na Bolsa de Valores da
Indonésia. Usa regressdo multivariada
para dados em painel no periodo de
2012 a 2014.

Autor (es) Proposta de pesquisa Principais resultados
Nugrahanti Investiga o gerenciamento de riscos, o | O gerenciamento de riscos fortalece a reducdo do
(2016) gerenciamento de resultados através da | gerenciamento de resultados ap6s a adogao das IFRS

na IAS 39 e do Acordo de Basileia Il. Os
mecanismos de governanca corporativa podem
enfraquecer as praticas de gerenciamento de
resultados por meio da PCLD, mas a pesquisa nao
encontra uma evidéncia empirica que demonstre que
a estrutura e qualidade de governanga corporativa
pode reduzir o gerenciamento de resultados.

Barth, Gomez-
Biscarri,
Kasznik e
Lopez-
Espinosa
(2017)

Investigam se 6.300 bancos utilizam
ganhos e perdas de titulos disponiveis
para venda (AFS) para suavizar 0s
resultados e aumentar o capital
regulatorio. Usam regressdo em uma
amostra de bancos comerciais norte-
americanos de capital aberto e nao
listados entre 1996 e 2011.

Ha suavizacdo de resultados e aumento de capital
regulatério em bancos que utilizam AFS, pois 0 AFS
permite que os bancos gerenciem o capital e os
resultados de varias formas. Bancos com lucros
suavizam resultados e bancos com prejuizos
geralmente take bath. O capital regulamentar
restringe big baths, mas bancos com baixo capital
regulatério tendem a gerenciar os resultados.

Ozili (2017)

Examina empiricamente se a forma
como 302 bancos africanos usam a
PCLD para suavizar os resultados é
influenciada pelas motivacbes do
mercado de capitais e pelo tipo de
auditor. O modelo é estimado com o
método dos minimos quadrados com
correcdo de erro padrdo robusto de
White, bem como, com e sem efeito
fixo. Os dados obtidos sdo do periodo
de 2004 a 2013.

Os bancos alisam resultados porque sdo mais
visiveis para os investidores e os investidores ndo
veem as flutuacBes nos pregos das agfes como um
sinal favoravel. Os reguladores do mercado de
valores mobiliarios dos paises africanos devem
aplicar regras estritas de divulgacdo que reduzam as
praticas de suavizacdo de resultados, a fim de
melhorar a transparéncia dos resultados bancarios na
regido. A presenca do auditor Big 4 ndo melhora a
informacdo das estimativas da PCLD entre os bancos
africanos. A evidéncia para o provisionamento pro-
ciclico sugere a necessidade de um sistema de
provisionamento de perda de crédito dinamico.

Ab-Hamid,
Asid,
Sulaiman,
Sulaiman e
Bahri (2018)

Estudam os efeitos das préaticas de
gerenciamento  de  resultados na
eficiéncia de custos dos bancos.
Utilizam dados bancérios em 5 paises
da Associacdo de Nacbes do Sudeste
Asiatico (ASEAN). Usam a técnica de
analise de fronteira estocéstica e dados
em painel no periodo de 1989 a 2015.

A técnica de andlise de fronteira estocastica,
utilizada para medir a eficiéncia de custos, revela
que cada pais tem um nivel de eficiéncia diferente.
Com a analise de dados em painel, descobrem que o
aumento no gerenciamento de resultados reduz
significativamente a eficiéncia do banco. Sugerem
que os supervisores/gestores formem estratégias que
enfoquem iniciativas relacionadas a eficiéncia de
custos e regulem o gerenciamento de resultados.

Chu e Bai
(2018)

Abordam a relagdo entre 0 mecanismo
de governanga corporativa e O
gerenciamento de resultados. Usam
uma amostra de 28 bancos listados nas
Bolsas de Hong Kong. Usam 2 proxies,
pequeno lucro liquido positivo (small
positive net income - SPOS) e PCLD,
aplicam modelos logit e regressao linear
no periodo de 2005 a 2016.

Documentam que um nimero crescente de comités
sob o conselho de administracdo (NOCOM) e a
proporcdo de auditoria especializada no comité de
auditoria (AUEXP) diminuirdo a tendéncia, bem
como a magnitude do gerenciamento de resultados
ascendentes em bancos.

Egbunike e
Igbinovia
(2018)

Examinam o impacto das ameacas de
faléncia e a probabilidade de manipular
resultados em 14 bancos listados na
Bolsa de Valores da Nigéria. Usam
Altman Z-score, Beneish M-score,
estatistica descritiva e modelos de
regressdao binaria (logit, probit e
gompit) para testar a hiptese via Eview
8.0 no periodo de 2011 a 2015.

Revelam que a ameaca de faléncia ndo tem impacto
significativo sobre a probabilidade de manipulagéo
de resultados. A implicacdo é que a manipulagdo de
resultados é estimulada de forma significativa por
outros fatores.
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propriedade afeta o gerenciamento de
resultados no setor bancario dos
mercados emergentes. Usam regressao
e uma amostra de 134 bancos
convencionais e islamicos de 12 paises
do Oriente Médio e Norte da Africa
(MENA) no periodo de 2006 a 2012.

Autor (es) Proposta de pesquisa Principais resultados

Lassoued, Comparam 0 gerenciamento de | Encontram evidéncias de que os bancos islamicos
Attia e Sassi resultados entre bancos convencionais e | gerenciam menos os resultados do que os bancos
(2018) islamicos e examinam se a estrutura de | convencionais. Os bancos usam a PCLD

discricionaria para gerenciar resultados. Os
proprietarios institucionais incentivam 0
gerenciamento de resultados em bancos islamicos e
a participacdo do Estado aumenta o gerenciamento
de resultados em bancos convencionais. A
propriedade familiar atenua essa pratica em ambos
0s tipos de bancos.

Tran, Hassane | Comparam o gerenciamento de

Ha mais gerenciamento de resultados em bancos

Bank of India (RBI). Examinam o
gerenciamento de capital e sinalizacdo
através do uso da PNPA. Usam
regressdao, dados em painel e as
informacBes financeiras obtidas no
periodo de 2005 a 2016.

Houston resultados entre bancos puablicos e | pablicos do que nos privados. Maior PCLD
(2018) privados nos EUA. Usam a PCLD | discriciondria é observada em bancos publicos para
discricionaria (DLLPs) como proxie. | enviar informagdes privadas aos investidores
Empregam regressoes lineares | (hipdtese de sinalizacdo). Os requisitos de capital
multiplas no periodo de 1986 a 2013. alteram a PCLD discricionéria, isso é consistente
com a hipdtese do gerenciamento de capital. Bancos
com resultados relativamente baixos (altos) tendem
a diminuir (aumentar) os resultados via manipulacéo
da PCLD discricionéria, isso é inconsistente com a

hipotese de suavizacdo de resultados.
Vishnani, Analisam o  gerenciamento  de | Encontram evidéncias de préaticas de suavizacdo de
Agarwal, resultados em 84 bancos da india ao | resultados (income smoothing) em bancos indianos.
Agarwalla e considerar 0S padrbes de | No entanto, os resultados ndo comprovam a presenca
Gupta (2019) provisionamento emitidos pelo Reserve | de praticas de gerenciamento de capital ou de

sinalizacdo pelos bancos indianos através do uso da
provisdo para ativos ndo executaveis (provision for
non-performing assets - PNPA).

Fonte: Elaboracéo propria.

Os Quadros 5 e 6 realizam uma revisdo de 19 estudos que se dedicaram a analisar o

gerenciamento de resultados e/ou gerenciamento de capital nos bancos no Brasil, indicando os

autores, a proposta de pesquisa e 0s principais resultados por eles obtidos.

Quadro 5 — Pesquisas de Gerenciamento de Resultados nos Bancos no Brasil (2004 a 2007)

Autor (es)

Proposta de pesquisa

Principais resultados

Fuji (2004)

Verifica se ha gerenciamento de resultados
nas instituicbes financeiras no Brasil com
foco na PCLD. Usa os dados trimestrais
disponiveis do Bacen dos 50 maiores bancos
atuantes no pais. Utiliza o coeficiente de
correlacdo de Pearson e a analise de contas
especificas (specific accruals). As bases sdo
0 estudo de Martinez (2001) e o modelo de
acumulagdes discricionarias de Jones (1991)
e McNutt (2003). Os resultados estatisticos
foram obtidos do SPSS, versdo para
Windows 10.0 no periodo de 1999 a 2003.

Ha indicios de gerenciamento de resultados ao
analisar a regressdo das despesas com PCLD. A
analise de contas especificas mostra que ha
indicios de gerenciamento de resultados. Os
sinais dos coeficientes relativos ao Resultado, ao
Passivo Exigivel e as Operacdes de Crédito
foram positivo, negativo e positivo. O Modelo de
Jones (1991) e as acumulagdes discricionarias
mostram que ha indicios de gerenciamento de
resultados por intermédio da PCLD,
principalmente para minimizar a variagdo de
resultados (income smoothing).
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Autor (es)

Proposta de pesquisa

Principais resultados

Cupertino
(2006)

Investiga o gerenciamento de resultados de
uma das maiores instituicdes financeiras
brasileiras da década de 90: o Banco
Nacional S.A. (BNSA). A metodologia
contempla: pesquisa explicativa; estudo de
caso; e pesquisa qualitativa. Os dados foram
obtidos no periodo de 1988 a 1995.

Fornece  evidéncias de  gerenciamento
fraudulento de resultados, praticado pela
administracdo. Demonstra que pode haver
conflito de interesses entre o agente e o principal,
conforme abordado pela teoria da agéncia.

Galdi e
Pereira
(2007)

Investigam se 69 bancos brasileiros usam a
contabilizacdo de derivativos (fair value)
como instrumento para o gerenciamento de
resultados. Utilizam painel de dados para a
estimacdo do modelo no periodo de 2002 a
2004.

Encontram relag8o estatisticamente significativa
entre o lucro antes do resultado com derivativos,
entre o resultado com TVM e entre a variacéo das
contas de ativo e de passivo de derivativos.
Entretanto, ndo h4 relagdo significativa entre o
resultado com derivativos e os resultados com a
intermediacdo financeira. As evidéncias ndo
indicam o uso de suavizacdo dos resultados
(income smoothing) e/ou de big bath.

Goulart
(2007)

Investiga o gerenciamento de resultados nas
50 maiores instituices  financeiras
brasileiras via contabilizacdo de operacdes de
crédito, TVM e derivativos. Baseia-se em
Martinez (2001) e Fuji (2004). Usa dados
contabeis semestrais. Adota correlagcdo e
regressdo no periodo de junho de 2002 a
dezembro de 2006.

Indica 0 emprego de operacGes de crédito,
derivativos e ajustes positivos a valor de mercado
de TVM na suavizacdo de resultados. A
suavizagdo de resultados é mais forte no caso de
operagBes de crédito, por meio da PCLD. No
caso de derivativos e TVM, o papel é menos
relevante para suavizar resultados.

Santos
(2007)

Verifica se 51 conglomerados financeiros
que atuam no Brasil utilizam a PCLD e os
ganhos ou perdas ndo realizadas, na categoria
para negociacdo, como mecanismos para
suavizar o resultado reportado e controlar o
capital regulatério. Usa dados trimestrais
apresentados no consolidado operacional
4040 encaminhados ao Bacen e o modelo
utilizado por Shrieves e Dahl (2003) no
periodo entre 2000 a 2005.

H& evidéncias de que os conglomerados
financeiros fazem uso da PCLD e das perdas ndo
realizadas com os TVM na categoria negociacao
para suavizar o resultado. No entanto, ndo foram
encontradas evidéncias do uso da PCLD para
controlar o capital. Todavia, os resultados das
regressbes com o0s ganhos ou perdas nhdo
realizadas com os TVM na categoria negociagéo,
apresentam evidéncias de que os conglomerados
financeiros mais capitalizados se utilizam das
perdas ndo realizadas com os TVM na categoria
negociacdo para gerenciar capital.

Xavier
(2007)

Examina se as instituicbes lideres dos 20
maiores conglomerados bancarios brasileiros
gerenciam resultados via agios em
investimentos em controladas e coligadas,
operacbes com TVM, PCLD ou passivos
contingentes. Faz algumas analises com
contas e graficos, e no caso da PCLD, baseia-
se em Martinez (2001) e Fuji (2004), mas
com dados disponiveis no Bacen no periodo
de 1996 a 2006.

2 dos 3 bancos que possuem 4gios em
investimentos em controladas e coligadas usam a
amortizacdo para gerenciar resultados. 17 bancos
usam a classificacdo dos TVM para gerenciar
resultados. No que tange a PCLD, 6 bancos usam
a PCLD para gerenciar resultados, 6 bancos ndo
usam a PCLD para gerenciar resultados e em 5
bancos os resultados foram inconclusivos. Os
resultados dos 20 conglomerados foram
inconclusivos para 0s passivos contingentes.

Zendersky
e Silva
(2007)

Pesquisam se 53 conglomerados financeiros
que atuam no Brasil usam as despesas com
PCLD e os ganhos ou perdas ndo realizadas
com 0s TVM, na categoria negociacao, para
gerenciar resultados. O modelo usado foi
adaptado do modelo desenvolvido por
Kanagaretnam, Lobo e Mathieu (2004), com
a inclusdo de algumas variaveis no periodo
de margo de 2000 a dezembro de 2004.

Demonstram que os conglomerados financeiros
constituem uma parcela discricionaria de PCLD
com o objetivo de gerenciar resultados. Os
ganhos ou perdas ndo realizadas, relativos aos
TVM classificados na categoria negociacdo sao
utilizados como complementares do componente
discricionario das despesas com PCLD no
gerenciamento de resultados.

Fonte: Elaboracéo propria.

42
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Autor (es)

Proposta de pesquisa

Principais resultados

Gabriel e
Corrar
(2010)

Verificam se ha gerenciamento de resultados
em 43 institui¢des bancarias no Brasil, com o
foco para a conta de TVM, apds a vigéncia
da Circular do Bacen 3.068/2001 que
estabelece novos  critérios para a
classificacdo e para o registro contabil desses
titulos. Utiliza-se o modelo de acumulacdes
discriciondrias de dois estagios baseado nos
estudos de Fuji (2004) e Zendersky (2005).
Os dados trimestrais obtidos sdo do periodo
de 2002 a 2006.

Concluem que o componente discricionario dos
ajustes ao valor de mercado é utilizado como
instrumento para gerenciar resultados e que em
situacdo de gerenciamento, a variacdo do
patrimdnio liquido atua como variavel
explicativa complementar do ajuste, sugerindo
que os bancos podem indiretamente gerenciar o
capital préprio. As evidéncias sugerem que, além
da questdo do gerenciamento de resultados, 0s
bancos podem ter outra motivacdo para
influenciar as decisdes discricionarias, ou seja, a
necessidade do cumprimento de limites
operacionais minimos e apresentagdo do capital
préprio estavel aos stakeholders.

Dantas,
Medeiros e
Lustosa
(2013)

Avaliam se a incorporacdo de varidveis
macroecondmicas e atributos da carteira de
crédito melhoram a especificacdo de modelos
criados para identificar a discricionariedade
da gestdo na realizacdo de PCLD pelos
bancos, considerando os padrdes emitidos
pelos 6rgdos reguladores. A amostra inclui
224 bancos comerciais, bancos multiplos e
caixas econdmicas. O nimero total de bancos
agrupados (pooled) x observagdes do periodo
¢ de 6.901, formando um painel
desbalanceado. Os dados trimestrais foram
retirados dos relatérios de informagdes
financeiras do Bacen no periodo de 2001 a
2012.

Os resultados foram confrontados com os de
outros modelos encontrados na literatura, por
meio da comparacdo dos R2 ajustados, pela
aplicagdo do teste de selecdo de modelo de
Vuong (1989), pelo uso do teste F para modelos
aninhados e pela analise da persisténcia dos
componentes ndo discricionarios da PCLD,
ficando demonstrado que a incorporacdo das
varigveis macroecondmicas e atributos da
carteira de crédito melhoram a investigacao
empirica das discricionariedades praticadas pelos
bancos. Mostram que a extensdo de modelos de
dois estagios, usado na literatura para estimar a
PCLD, incorporando variaveis que representam
a situacdo macroeconémica e os atributos da
carteira de crédito, melhora a identificacdo da
discricionariedade praticada pela administracdo.

Dantas,
Galdi,
Capelletto
e Medeiros
(2013)

Identificam a discricionariedade de 208
instituicdes financeiras brasileiras quanto as
escolhas contabeis, guanto ao
reconhecimento/mensuragdo dos derivativos
para o gerenciar resultados e quais sdo 0s
determinantes dessa pratica. Usam 5.872
observacdes financeiras trimestrais do Bacen
para a estatistica descritiva e o modelo de
dois estagios visando a segregac¢do da parcela
discricionaria do valor justo estimado dos
derivativos e com base em informac@es entre
0 terceiro trimestre de 2002 e o quarto
trimestre de 2010.

Confirmam a reversdo da parcela discricionaria
em periodos subsequentes, revelam que os
bancos usam esse tipo de agdo como mecanismo
para o alisamento de resultados e evidenciam que
essa pratica € mais comum nas instituicGes
privadas, com menores ativos e menor nivel de
capitalizacéo.

Bischoff e
Lustosa
(2014)

Analisam o uso da PCLD como ferramenta
de suavizacdo dos resultados nos 97
conglomerados e instituicbes financeiras
brasileiras usando dados em painel com
efeitos fixos no periodo de 2003 a 2012.

Indicam que ha uso das despesas com PCLD para
suavizacdo de resultados nos bancos. Entretanto,
ndo ha evidéncias de que as instituicdes utilizam
a PCLD para evitar a apresentacdo de resultados
negativos ou inferiores aos apurados no periodo
anterior. Apontam que ha uma relagdo negativa e
significativa entre o PIB e a PCLD. O teste de
Granger mostra que existe uma relacdo de
casualidade entre a PCLD e os resultados das
instituicBes financeiras. Constata-se que 0S
resultados precedem a constituicdo das perdas
estimadas e influenciam, principalmente, a
parcela discricionaria da PCLD.
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Continuagdo do Quadro 6 — Pesquisas de Gerenciamento de Resultados nos Bancos no Brasil (2010 a 2018)

Autor (es) | Proposta de pesquisa Principais resultados
Gomes Investiga o gerenciamento de resultados em | A PCLD ¢é usada parcialmente no gerenciamento
(2014) 123 bancos no mercado brasileiro. Segue a | de resultados para suavizar o lucro liquido. Ha
estrutura estabelecida na pesquisa de | uma relacdo positiva entre despesa com PCLD e
Bornemann, Kick, Memmel e Pfingsten | lucro liquido, quanto maior o resultado, maior é
(2012) Usa dois diferentes testes | 0 gasto com PCLD de forma a suavizar o
econométricos: dados em painel minimos | resultado do periodo (income smoothing). Essa
quadrados ordinarios (MQO) e dados em | correlagdo positiva foi encontrada  por
painel em dois estagios (2SLS). Testa trés | Bornemann, Kick, Memmel e Pfingsten (2012)
préaticas de gerenciamento de resultados: | nos bancos da Alemanha. Os bancos brasileiros
apresentar lucro liquido positivo; mostrar | procuram evitar ndo somente o lucro liquido
lucro liquido crescente; e exibir lucro liquido | antes de despesas com PCLD e impostos
crescente em relacdo ao respectivo grupo de | negativos, mas também lucro liquido antes de
pares. Também testa se ha uma hierarquia | despesas com PCLD e impostos inferiores em
entre esses objetivos. O periodo da pesquisa | relacdo ao periodo anterior. Ao contrério de
contempla os anos de 2001 a 2012. estudos anteriores, ndo esta claro se os bancos
evitam lucro liquido inferior a um determinado
grupo de pares e a hierarquia de objetivos que
havia sido validada no exterior ndo pode ser
confirmada para os bancos brasileiros.
Dantas e Identificam os fatores determinantes da | Revelam que a qualidade dos trabalhos de
Medeiros qualidade dos trabalhos dos auditores nas | auditoria tem relagdo: negativa com o nivel de
(2015) instituicGes bancérias brasileiras. Utilizam | importancia do cliente para o auditor; negativa
como proxy de qualidade de auditoria a | com os trabalhos a partir do sexto ano de
prética de gerenciamento de resultados, mais | contrato; positiva com a instituicdo do Comité de
especificamente os accruals discricionarios | Auditoria por parte dos bancos; positiva com o
relacionados ao processo de constituicdo da | julgamento de processos — administrativos
PCLD. Foram realizados testes tendo por | sancionadores contra os auditores independentes;
base os dados em painel estimados por | e positiva com o nivel de rigor do ambiente
efeitos fixos de 208 bancos comerciais e | regulatorio.
maltiplos e caixas econdmicas com as
informacd@es trimestrais de 2001 a 2012.
Macedo e Analisam os indicios de gerenciamento de | Uma elevagdo do volume das operagBes de
Kelly resultados pelas 50 maiores instituicBes | crédito e arrendamento mercantil explica um
(2016) financeiras que operam no mercado | aumento da PCLD. Em relagdo ao indicio de
brasileiro por meio da PCLD com accruals | gerenciamento de resultados, observa-se que
especificos. Usam as informagdes semestrais | existem indicios de que a formacdo da PCLD
e 0 modelo econométrico adaptado de Fugi | esteja sendo influenciada pelo nivel de lucro. 1sso
(2004) e Goulart (2007) sendo a regressdo | porque a PCLD se mostra maior em instituicdes
com dados em pooled considerando as | financeiras que apresentam maiores valores para
despesas com PCLD como variavel | o lucro antes da PCLD e do Imposto de Renda
dependente (PCLD) e o volume de operacdes | (IR) e se mostra menor em instituices que
de crédito (CRED), o resultado antes da | apresentam menores valores para o lucro antes da
PCLD e o IR (LL) e a presenca de capital | PCLD e do IR. Percebe-se que os resultados
estrangeiro  (ESTR) como  variaveis | encontrados mostram que os bancos com capital
independentes no periodo de 2006 a 2012. nacional possuem uma relacdo menor entre a
PCLD e o desempenho (lucro). Isso indica que
existem indicios de maiores praticas de
gerenciamento de resultados com o uso da PCLD
em bancos com capital estrangeiro.
Silva Verifica o gerenciamento de resultados nas | Ha relagdo positiva entre as despesas com PCLD
(2016) 30 maiores instituicGes  financeiras | e 0s resultados das instituicbes financeiras

brasileiras e 31 luso-espanholas com base nas
despesas com PCLD. Faz uso da analise
estatistica e da andlise das acumulacbes
discriciondrias  conjuntamente com a
estimacdo em dois estadgios no periodo de
junho de 2009 a dezembro de 2014.

brasileiras e luso-espanholas. As despesas com
PCLD sdo usadas para o gerenciamento de
resultados.
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Continuagao do Quadro 6 — Pesquisas de Gerenciamento de Resultados nos Bancos no Brasil (2010 a 2018)

Autor (es) | Proposta de pesquisa Principais resultados

Welter, Analisam os indicios de gerenciamento de | O lucro liquido ajustado (LLA - que simula o
Cavalheiro, | resultados em 25 bancos listados na B3 | resultado como se ndo houvesse a PCLD) esta
Victor e (Brasil, Bolsa, Balcéo) por meio da utilizagdo | mais relacionado com a variagdo do capital
Souza da PCLD como accrual especifico. Usam 2 | circulante liquido (VCCL) do que com o lucro
(2017) regressdes lineares multiplas. O periodo da | liquido (LL - contém os efeitos da PCLD). No

amostra contempla os anos de 2010 a 2016. | entanto, concluem que a diferenca entre as
relacbes ndo € significativa e, por isso, nao
encontram indicios de gerenciamento de
resultados via PCLD.

Araljo, Identificam o comportamento de modelos | Revelam que os modelos contébeis do Reino
Lustosa e contabeis em relacdo aos ciclos econdmicos, | Unido, Espanha e Brasil  apresentam
Paulo por meio de regressdo linear maltipla | comportamento pré-ciclico, indicando que,
(2018) composta por variaveis contdbeis e | quando o PIB esta elevado, a PCLD tende a cair

macroeconémicas. Contemplam o impacto | e vice-versa. Mostram outros elementos que
do comportamento do risco de crédito, dos | podem influenciar o comportamento da PCLD,
gerenciamentos de resultados e de capital, do | como a prética de gerenciamento de resultados.
Produto Interno Bruto (PIB) e da taxa de | O gerenciamento de resultados é uma realidade
desemprego sobre a PCLD. Usam dados de | para 0s bancos comerciais no Brasil. A pratica de
45 instituicbes financeiras do Reino Unido | gerenciamento de capital ndo se revelou uma
(perda incorrida), de 58 instituicbes | realidade para os bancos comerciais do Brasil e
financeiras da Espanha (perda esperada) e de | da Espanha.

91 instituicGes financeiras do Brasil (modelo
misto) no periodo de 2001 a 2012.

Carvalho, Verificam a discricionariedade da PCLD | Ndo h& evidéncias de que os bancos usam a

Pereira e como instrumento de gerenciamento de | discricionariedade na constituicdo da PCLD para
Dantas capital dos 50 maiores conglomerados e | o gerenciamento de capital, mesmo quando
(2018) instituicdes financeiras brasileiras com | aplicado sobre as instituicdes financeiras

atuacdo no Sistema Financeiro Nacional | consideradas menos capitalizadas. Porém,
(SFN). Analisam os dados trimestrais e | reforcam as evidéncias de estudos anteriores, no
estimam os modelos com o uso de dados em | sentido de que as instituicdes usam essa
painel com efeitos fixos seccionais, sendo | discricionariedade da PCLD para o
consideradas duas varidveis representativas | gerenciamento de resultados.

do nivel de capital: o indice de Basileia (IB)
e uma proxy baseada em dados contabeis. O
periodo da amostra contempla os anos de

2000 a 2015.
Kuan Avalia os impactos do uso discricionario do | H& possiveis evidéncias de gerenciamento de
(2018) gerenciamento de resultados e de capital nas | resultados de uma forma mais linear (smooth

instituicGes financeiras brasileiras no que | earnings), mas os resultados séo conflitantes e
concerne & PCLD. Usa a amostra de 80 | inconclusivos para o uso da PCLD ndo
instituicdes financeiras. Replica a pesquisa | discricionaria  como um mecanismo de
de Norden e Stoian (2014) e adapta com base | gerenciamento de capital.

em Bortoluzzo, Sheng e Gomes (2016) e
Carvalho, Pereira e Dantas (2018). Utiliza o
método de dados em painel ndo balanceados.
O periodo da amostra contempla os anos de
2014 a 2018.

Fonte: Elaboracéo propria.

E de se notar que o tema de gerenciamento de resultados vem atraindo o interesse de
reguladores, gestores, clientes e académicos, especialmente em institui¢cbes financeiras, pois
essas sao relevantes na intermediagdo de recursos entre 0s agentes econdmicos superavitarios e
os deficitarios. Na revisdo de 45 pesquisas que se dedicaram a analisar 0 gerenciamento de
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resultados ou gerenciamento de capital nos bancos no exterior, 37 estudos falam sobre
provisionamento ou citam a PCLD e na revisao de 19 pesquisas que se dedicaram a analisar o
gerenciamento de resultados ou gerenciamento de capital nos bancos no Brasil, 15 estudos

citam a PCLD. Sendo assim, o préximo subtdpico versara sobre a PCLD.

2.3.2. Provisao para Créditos de Liquidacéo Duvidosa (PCLD)

As instituicdes financeiras tém a responsabilidade de classificar as operacOes de crédito,
em ordem crescente, nos niveis de risco AA, A, B, C, D, E, F, G e H. Essa classificagdo deve
ser realizada com base em critérios sélidos e averigudveis, amparada por dados internos e

externos que contemplem, pelo menos, os seguintes aspectos (BACEN, 1999b):

I - em relagdo ao devedor e seus garantidores: a) situacdo econdémico-financeira; b)
grau de endividamento; c) capacidade de geracdo de resultados; d) fluxo de caixa; €)
administracéo e qualidade de controles; f) pontualidade e atrasos nos pagamentos; g)
contingéncias; h) setor de atividade econbmica; i) limite de crédito; 11 - em relacdo a
operacdo: a) natureza e finalidade da transacdo; b) caracteristicas das garantias,
particularmente quanto a suficiéncia e liquidez; c) valor. Paragrafo Unico. A
classificacdo das operacdes de crédito de titularidade de pessoas fisicas deve levar em
conta, também, as situagdes de renda e de patriménio bem como outras informagdes
cadastrais do devedor (BACEN, 1999b, p. 1-2).

A classificagdo das operacdes de créditos nos niveis de risco deve ser revista no minimo
“mensalmente, por ocasido dos balancetes e balangos, em fun¢do de atraso verificado no
pagamento de parcela de principal ou de encargos” (BACEN, 1999b, p. 2); “a cada seis meses,
para operacfes de um mesmo cliente ou grupo econdémico cujo montante seja superior a 5%
(cinco por cento) do patriménio liquido ajustado” (BACEN, 1999b, p. 3); e “uma vez a cada
doze meses, em todas as situagdes, exceto na hipdtese prevista no art. 5°” (BACEN, 1999b, p.
3). O art.5° trata de operagdes com valor inferior a R$ 50.000,00, no minimo, com nivel de risco
A, que podem ser classificadas por ado¢do de modelo interno de avaliacdo (BACEN, 2000b).
Sendo que para “as operagdes com prazo a decorrer superior a 36 meses admite-se a contagem
em dobro dos prazos” (BACEN, 1999b, p. 3).

Ademais, existe “uma relacdo natural entre o volume de operac6es de crédito e o nivel
de provisdes para créditos de liquidagdo duvidosa” (MACEDO; KELLY, 2016, p. 91). As
operacOes de crédito, exceto o nivel de risco AA, nascem com uma PCLD, que deve ser
constituida mensalmente e que ndo pode ser inferior ao percentual estipulado e que serve para
cobrir as perdas provaveis no caso de o devedor ndo honrar os compromissos. A PCLD “¢
definida em funcdo do julgamento do gestor quanto ao risco dos empréstimos concedidos”

(GOMES, 2014, p. 13). O Bacen (2000a) esclarece que:
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a provisdo para créditos de liquidacdo duvidosa deve ser constituida sobre o valor
contabil dos créditos mediante registro a debito [sic] de DESPESAS DE PROVISOES
OPERACIONAIS e a credito [sic] da adequada conta de provisao para operacdes de
credito [sic]. No caso de insuficiéncia, reajusta-se o saldo das contas de proviséo a
debito [sic] da conta de despesa. No caso de excesso, reajusta-se o saldo das contas
de provisdo a credito [sic] da conta de despesa, para os valores pro visionados [sic] no
periodo, ou a credito [sic] de REVERSAO DE PROVISOES OPERACIONAIS, se ja
transitados em balan¢o (BACEN, 20004, p. 10).

“Sendo assim, a conta de Despesa de Provisdo de Crédito, ao transitar pela conta de
Resultado, possui efeito importante na rentabilidade de um banco” (GOMES, 2014, p. 12).
Cabe destacar que é vedado o reconhecimento no resultado do periodo de receitas e encargos
“relativos a operagdes de crédito que apresentem atraso igual ou superior a sessenta dias, no

pagamento de parcela de principal ou encargos” (BACEN, 1999b, p. 4). Fica evidente que o:

valor da provisdo constituida deve ser suficiente para cobrir a perda esperada de todas
as exposicoes a risco de credito, o que inclui tanto os ativos probleméticos como as
operagdes em curso normal, j& que estas Gltimas podem apresentar problemas no
futuro (BACEN, 2017e, p. 18).

Dentre “as escolhas e julgamentos que podem ser feitos e que impactam a informagéo
financeira (mais especificamente o resultado contabil) esta o nivel de provisdo para créditos de
liquidagdo duvidosa (PCLD)” (MACEDO; KELLY, 2016, p. 84). Ressalta-se que ha diversos
percentuais estipulados para a PCLD que sdo aplicados sobre o valor das operagdes de crédito
classificadas de acordo com o respectivo nivel de risco (BACEN, 1999b). A Tabela 5 apresenta
a definicdo da PCLD com base na Resolugédo 2.682/1999:

Tabela 5 — Resolugédo 2.682/1999 - Provisdo para Créditos de Liquidacdo Duvidosa

Nivel de Risco Atraso em Dias PCLD (%)

AA - -
A - 0,5
B 15-30 1,0
C 31-60 3,0
D 61-90 10,0
E 91-120 30,0
F 121 -150 50,0
G 151 - 180 70,0
H Acima de 180 100,0

Fonte: Elaboragdo propria com dados obtidos no Bacen (1999b).

A Tabela 5 apresenta o nivel de risco, a classificacdo que deve ser realizada no caso de
atraso e o percentual de PCLD que deve ser estabelecido para cada nivel de risco. O percentual
de PCLD é medido com base no valor total das operacGes de crédito, ponderadas pelas
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respectivas classificacdes por niveis de risco - A até H (BACEN, 1999b; CANECA, 2015;
CANECA; LUSTOSA; DANTAS, 2017). A “conta de provisio de crédito possui um
componente discricionario” (GOMES, 2014, p. 27) e outro componente que ndo €
discricionario. “A diferenca entre a provisdo efetuada e a provisdo minima requerida é a
provisdo discricionaria efetuada pelo banco” (GOMES, 2014, p. 28).

Acrescenta-se que as “Instituigdes Financeiras possuem a possibilidade de efetuar
provisdes adicionais acima dos niveis previstos pela Resolucdo 2682, trabalhando assim com
folga de provisdo em relagio aos créditos em atraso” (GOMES, 2014, p. 14). E de se notar que
com a possibilidade de uso discricionario da PCLD, as institui¢des financeiras podem gerenciar
resultados ao alterar o valor da PCLD que exceda ao valor minimo exigido (PCLD excedente),
conforme seus interesses em obter mais ou menos resultados no periodo (XAVIER, 2007), o
que ndo é uma pratica ilegal, mas esse comportamento pode afetar a percepcdo de risco dos
agentes e analistas (BORTOLUZZO; SHENG; GOMES, 2016).

A constituicdo de provisfes descoladas da classificacdo de risco abre a possibilidade
de analisar as operagBes de crédito de forma menos rigorosa, melhorando a
classificacdo de risco do cliente por meio de criterios [sic] menos conservadores. Isto
pode incentivar um comportamento de constitui¢do de “colchdes de provisionamento”
em busca de vantagens comparativas em relacao aos peers, ndo pela melhor eficiéncia
na gestéo do risco de crédito, mas sim na avaliagdo menos conservadora da carteira.
Esta falta de transparéncia pode conduzir a uma perda de eficiéncia pois gera uma
formacdo de taxas incompativel com o risco da Instituicdo (GOMES, 2014, p. 14).

Fica evidente assim que a manipulacdo da PCLD é uma das varias maneiras de gerenciar
os resultados (MCNICHOLS; WILSON, 1988). A classificagdo das operagdes de credito nem
sempre reflete um risco do cliente por causa de informacdes imprecisas sobre o risco das
instituicdes financeiras. Além disso, outras praticas de gerenciamento de resultados também
sdo comuns, por exemplo, como apresentar maiores balancos anuais liquidos usando
empréstimos que duram apenas um dia (BORTOLUZZO; SHENG; GOMES, 2016).

As despesas associadas a uma conta de provisao de créditos sdo baseadas no nivel de
risco da carteira de crédito, que é definido por critérios especificos em relagdo ao
devedor e as garantias envolvidas. Uma vez que o regulamento apenas sugere
diretrizes e ndo critérios objetivos que determinam as classificagdes de risco, 0 Banco
Central delegou nas instituicGes financeiras a liberdade de definir modelos de crédito
a critério de cada instituicdo, resultando em possiveis inconsisténcias relacionadas as
contas de proviséo de créditos (BORTOLUZZO; SHENG; GOMES, tradugéo nossa,
2016, p. 183).

Ademais, o gerenciamento de resultados “permite a suavizagao dos riscos operacionais,
principalmente quando sdo estabelecidas altas previsdes de ganho” (KUAN, 2018, p. 11). Para
Kelly e Macedo (2015) ha indicios de que a PCLD ¢ influenciada pelo nivel de lucro. Isso
porque a PCLD se mostra maior (menor) em instituicdes financeiras que apresentaram maiores
(menores) valores para o lucro antes da PCLD e do Imposto de Renda (IR).
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Outrossim, a formacdo da PCLD depende do volume das operagBes de crédito e do
desempenho da instituicdo financeira que visa ndo mostrar resultados muito dispersos em
relacdo aos periodos anteriores (GOULART, 2007; MACEDO; KELLY, 2016). Quando o lucro
é elevado, a PCLD serve para reduzi-10; se o lucro cai, o banco tende a “postergar o registro de
provisdes, de maneira que a PCLD impacte o resultado de forma menos adversa no presente;
cumprindo-se, assim, o papel de suavizacdo do resultado contébil por meio da reducdo da
volatilidade dos lucros” (MACEDO; KELLY, 2016, p. 92). Macedo e Kelly (2016) também
constatam indicios maiores de gerenciamento de resultados com o uso da PCLD em institui¢oes
com capital externo e isso pode ocorrer em virtude das pressdes das matrizes estrangeiras.

No que tange ao IB, as operacBes de crédito estdo associadas as parcelas que
contemplam as exposi¢cdes do risco de crédito (RWAcpad para abordagem padronizada e
RWACcirb para o modelo interno). Na apuracdo do valor da exposicdo de crédito devem ser
deduzidos os respectivos adiantamentos recebidos, provisdes e rendas a apropriar e ndo devem
ser consideradas algumas exposicOes (citadas nas Circulares 3.849 de 2017 e 3.921 de 2018)
no célculo da parcela RWAcpad (BACEN, 2013a; BACEN, 2017a; BACEN, 2018a).
Evidencia-se que a PCLD é considerada sob o &mbito de Basileia como redutora do célculo de
capital e fornece impacto nos resultados (KUAN, 2018; SILVA; JUNIOR, 2018).

Assim, embora os estudos cientificos se concentrem mais especificamente no uso da
PCLD, pelos bancos, como instrumento de gerenciamento de resultados, hd o
pressuposto de que os bancos podem utilizar a constituicdo da PCLD como
mecanismo também de gerenciamento de capital, principalmente em fungdo da
necessidade de atendimento a requerimentos dos 6rgdos reguladores (CARVALHO;
PEREIRA; DANTAS, 2018, p. 128).

“Os impactos no capital decorrem da necessidade de constituir novas provisoes, o que
ocorre na situacdo em que a inadimpléncia mais reestruturagdo projetadas é superior a provisao
constituida” (BACEN, 2017d, p. 68). O gerenciamento de resultados pode servir de ferramenta
para induzir a percepgéo de riscos dos agentes (BORTOLUZZO; SHENG; GOMES, 2016) e
causar uma influéncia positiva ao mercado, investidores ou reguladores com o objetivo de
induzi-los a acreditar na solidez do banco e uma menor probabilidade de faléncia das entidades.
Torna-se “evidente que a pratica de gerenciar resultados afeta a qualidade dos lucros,
mascarando transag¢des econdomicas subjacentes” (SINCERRE et al., 2016, p. 293).

Cabe destacar que foi publicado o Edital de Consulta Publica 60/2018 que divulga as
propostas de atos normativos dispondo sobre critérios contabeis para constituicdo de provisao
para perdas esperadas associadas ao risco de crédito pelas institui¢cBes financeiras e demais
instituicOes autorizadas a funcionar pelo Bacen. O edital apresenta minutas de resolucdo e de

circular que objetivam o aprimoramento contabil e a convergéncia as melhores préaticas
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internacionais, em particular a norma IFRS 9 — Financial Instruments. A minuta de resolucéo
estabelece critérios contabeis para constituicdo de provisao para perdas esperadas associadas
ao risco de crédito (ABBC, 2018; BACEN, 2018b).

A proposta é que os instrumentos financeiros sejam classificados em estagios, sendo
gue no primeiro estagio se enquadraria 0s instrumentos que, no reconhecimento inicial, ndo sao
caracterizados como ativo problematico e cujo risco de crédito ndo tenha aumentado
significativamente ap0s esse reconhecimento; no segundo estagio se encontraria 0S
instrumentos cujo risco de crédito tenha aumentado significativamente apds o reconhecimento
inicial; e no terceiro estagio se contemplaria os instrumentos com problemas de recuperagéo de
crédito (ABBC, 2018; BACEN, 2018b; FERREIRA; NETO; VASCONCELOQOS, 2018).

Ja a minuta de circular prop6e percentuais minimos de provisao para perdas esperadas
associadas ao risco de credito dos instrumentos financeiros classificados nesse terceiro estagio.
As sugestdes da consulta publica estdo sendo avaliadas pelo Bacen e futuramente as propostas
tendem a ser divulgadas em resolucéo e circular (ABBC, 2018; BACEN, 2018b). O impacto
tende a ser maior nos bancos no periodo de adaptacéo as novas normas (SAYED et al., 2013;
FERREIRA; NETO; VASCONCELOS, 2018; SILVA; JUNIOR, 2018).

Dessa forma, a consciéncia das imperfei¢des financeiras, principalmente em relacéo ao
gerenciamento de resultados € importante para avaliar adequadamente o risco de um banco na
perspectiva de um regulador, de um analista ou de um investidor. Esse contexto ressalta a
necessidade de haver mais transparéncia nas instituicdes financeiras no que tange a gestao de
riscos, a governanca corporativa e ao controle de métricas de capital para manter a solidez do
sistema bancério e gerar resultados favoraveis. As propostas de resolucdo e circular para
provisdo para perdas esperadas associadas ao risco de crédito tendem a trazer mudancas para o
setor bancéario, pois revogardo as Resolucdes 2.682/1999, 2.697/2000 e 4.512/2016. Sendo

assim, a proxima se¢do versara sobre o panorama do sistema financeiro e do setor bancério.

3. PANORAMA DO SISTEMA FINANCEIRO E DO SETOR BANCARIO

3.1. Sistema Financeiro e Setor Bancario

O Sistema Financeiro Nacional (SFN) representa um conjunto de instituicbes que

compde o mercado financeiro e pode ser divido em Grgdos normativos, supervisores e

operadores que contemplam os segmentos de moeda, de crédito, de capitais, de cambio, de
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seguros privados e de previdéncia fechada. O Quadro 7 apresenta o resumo da composigéo e

segmentos do SFN.

Quadro 7 — Composicao e Segmentos do Sistema Financeiro Nacional

Moeda, crédito, capitais e cambio Seguros privados | Previdéncia fechada
[72]
S
E Conselho Nacional C%r;sglrr;?/iggﬁé?;al
o Conselho Monetério Nacional (CMN) de Seguros Privados
= (CNSP) Complementar
3 (CNPC)
2
O
8 - Superintendéncia
) Co\r}wa:ls;?gsde Superintendéncia de Nacional de
= Banco Central do Brasil (Bacen) Mobilidrios Seguros Privados Previdéncia
‘g’. (CVM) (Susep) Complementar
9] (Previc)
Entidades fechadas
Bancos e caixas | Administradoras Bolsa de valores Seguradoras e de previdéncia
econdmicas de consércio resseguradoras complementar
@ (fundos de penséo)
S
o]
(]
&
& Bolsa d
Cooperativas de Corretoras e mer:acsi?)ri:s e Entidades abertas de
crédito distribuidoras * fUturos previdéncia
Instituicdes de . _De;rrlals x Sociedades de
= | InstituicOes ndo NP
pagamentos bancArias capitalizacéo

Nota: * Dependendo de suas atividades corretoras e distribuidoras também séo fiscalizadas pela CVM.

** As InstituicBes de pagamento ndo compdem o SFN, mas séo reguladas e fiscalizadas pelo Bacen, conforme
diretrizes estabelecidas pelo CMN.

Fonte: Elaboragéo prépria com dados de Bacen (2019a) e com base no modelo de quadro de Pereira (2018, p. 36).

O Quadro 7 mostra de modo resumido o organograma do SFN. Os 6rgdos normativos
determinam as regras gerais para o funcionamento do SFN. J& as entidades supervisoras
trabalham para que os cidaddos e os integrantes do sistema financeiro sigam as regras definidas
pelos 6rgaos normativos. Enquanto que os operadores sdo as instituicdes que lidam diretamente
com o publico, no papel de intermediario financeiro (BACEN, 2019a). O segmento de destaque
na pesquisa e aquele que tem o Bacen como supervisor, em que se encontram o Banco Bradesco,

0 Banco do Brasil, o Banco Itat Unibanco e o Banco Santander.
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As instituicdes financeiras diferem das empresas ndo financeiras, essas distingdes sao
em grande parte causadas pela regulacdo, pela estrutura de capital (financiamento atraves de
depositos e alta alavancagem), pela complexidade e pela opacidade dos negocios, por isso
algumas das regularidades empiricas encontradas na literatura de instituicGes ndo financeiras
ndo se aplicam aos bancos (HAAN; VLAHU, 2016). A Tabela 6 apresenta a quantidade de

instituicGes autorizadas a funcionar pelo Bacen por segmento.

Tabela 6 — Quantidade de Institui¢des Autorizadas a Funcionar pelo Bacen por Segmento
2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017

Segmento Dez Dez Dez Dez Dez Dez Dez Dez
Banco Mdltiplo 139 139 138 132 130 132 133 132
Banco Comercial 20 21 23 23 22 21 21 21
Banco de Desenvolvimento 4 4 4 4 4 4 4 4
Caixa Econémica Federal 1 1 1 1 1 1 1 1
Banco de Investimento 15 14 14 14 14 13 14 13
Banco de Cambio 2 2 2 3 3 3 3 3
Sociedade de Crédito, Financiamento e Investimento 61 60 59 58 55 53 53 56
Sociedade Corretora de Titulos e Valores Mobiliarios 107 100 95 93 92 87 79 75
Sociedade Corretora de Cambio 44 49 57 62 66 63 63 61
Sociedade Distribuidora de Titulos e Valores Mobilidrios 127 127 118 116 108 102 101 95
Sociedade de Arrendamento Mercantil 33 31 30 29 27 27 25 24

Sociedade de Crédito Imobiliario e Associacdo de
Poupanca e Empréstimo

Sociedade de Crédito ao Microempreendedor e a
Empresa de Pequeno Porte

14 14 12 11 9 8 4 3

45 42 40 38 40 40 38 38

Agéncia de Fomento 15 16 16 16 16 16 16 16
Companhia Hipotecaria 7 8 7 8 7 8 9 7
Instituicdo de Pagamento 0 0 0 0 0 0 1 6

subtotal 634 628 616 608 594 578 565 555
Cooperativa de Crédito 1377 1328 1269 1209 1163 1113 1078 1023

subtotal 2011 1956 1885 1817 1757 1691 1643 1578
Sociedade Administradora de Consércio 301 284 222 199 186 172 166 156

Total 2312 2240 2107 2016 1943 1863 1809 1734
Fonte: Elaboragdo propria com dados de Bacen (2018e) e com base no modelo de tabela de Pereira (2018, p. 39).

Ao observar a Tabela 6, percebe-se que o total de instituicdes autorizadas a funcionar
pelo Bacen apresentou uma relativa redugéo entre os anos de 2010 e de 2017, no entanto, em
relacdo aos bancos, a quantidade se manteve relativamente estavel entre os anos de 2010 e de
2017. E de se notar que a definicéo de estabilidade financeira esta relacionada & “manutenco,
ao longo do tempo e em qualquer cenario econémico, do regular funcionamento do sistema de
intermediacdo financeira entre familias, empresas e governo” (BACEN, 2018d, p. 5).

Ademais, o Plano Real e a subsequente normalizacdo da inflagdo e das taxas de juros
“levaram a uma estabilizacdo da economia. Esse novo cenario mudou drasticamente 0 modelo

de negdcio de bancos, que passaram a aumentar sua oferta de crédito e depender menos de
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receitas provenientes de operacOes de tesouraria” (BERGMANN et al., 2015, p. 1106). O Brasil
passou por duas crises, sendo a crise financeira internacional de 2007 a 2009, causada pela
excessiva alavancagem do setor bancario, pela baixa qualidade do capital e pela baixa margem
de liquidez (BCBS, 2010a) e a crise econdmica brasileira de 2014 a 2017, causada por erros na
politica econbmica que produziram uma reducdo da capacidade de crescimento da economia
brasileira e um risco de insolvéncia das finangas publicas (BARBOSA FILHO, 2017).

Apesar da “relativa imunidade dos paises emergentes” (VARTANIAN et al., 2017, p.
1) e predominancia dos bancos privados brasileiros ndo ter sido abalada nos anos da crise de
2008 (MATIAS et al., 2014), alguns “anos depois do inicio da crise, entretanto, as economias
emergentes comecaram a enfrentar uma perda de dinamismo” (VARTANIAN et al., 2017, p.
1) e ambas as crises reforcaram a importancia de manter a estabilidade financeira no SFN.

O Relatorio de Estabilidade Financeira do Bacen, publicado semestralmente, apresenta
a evolucéo e as perspectivas do SFN, “com foco nos principais riscos, nas medidas que estdo
sendo adotadas para mitiga-los e na avaliacdo da resiliéncia do sistema financeiro brasileiro”
(BACEN, 2018d, p. 5). O relatorio mostra que depois das crises, a atividade econémica tem
crescido em um ritmo lento e a recuperacdo econdmica tem sido gradual, combinada as quedas
da inflagdo e da taxa bésica de juros, que permitiram “o avanco nominal de 1,3% no crédito
bancério, com efeitos distintos nos portfélios: aumento de 2,7% no crédito as familias e recuo
de 0,4% no crédito as empresas” (BACEN, 2018d, p. 6) em comparacgdo a 2017.

No que tange aos indicadores de risco de crédito, o Relatorio de Estabilidade Financeira
do Bacen exibe uma melhoria significativa — com diminuicéo do nivel dos ativos problematicos
— que propiciou reducdo nas despesas com PCLD, ao aumentar a rentabilidade e a resiliéncia
do sistema bancario frente a cenarios de estresse. Além disso, os resultados da Pesquisa de
Estabilidade Financeira, contemplados no relatério, reforcam a confianca do mercado na
capacidade de o SFN “absorver choques e mostram que o processo eleitoral, a agenda do
proximo governo e o cenario internacional deverdo dominar o debate sobre riscos a estabilidade
financeira ao longo do segundo semestre de 2018 e no inicio de 2019” (BACEN, 2018d, p. 6).

Cabe destacar que ao longo dos anos, 0 BCBS e o0 Bacen tém implementado diversas
regulamentag6es. Além disso, 0 BCBS (2017) aprovou em dezembro de 2017 as reformas finais
do Acordo de Basileia Ill, a maior parte das modificagGes serd implementada a partir de janeiro
de 2022 e possivelmente o Bacen divulgara futuras resolucdes e circulares que considerardo
essas mudancas. Somado a isso, as novas propostas de resolucdo e circular para provisao para

perdas esperadas associadas ao risco de crédito tendem a trazer inovacOes para o setor bancario.
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Isso podera fornecer indicios favoraveis para o setor bancario, pois essas medidas tendem a
corrigir as deficiéncias regulamentares, reduzir vulnerabilidades e promover um sistema
bancario mais resiliente. Sendo assim, o proximo subtopico versara sobre os bancos de grande

porte com ag0es listadas na B3 (Brasil, Bolsa, Balcdo) que serdo contemplados na pesquisa.

3.2.  Bancos de Grande Porte com Acdes Listadas na B3 (Brasil, Bolsa, Balcéo)

Atualmente os bancos de grande porte com agdes listadas na B3 (Brasil, Bolsa, Balc&o)
sdo 0 Banco Bradesco, o0 Banco do Brasil, 0 Banco Ital Unibanco e o Banco Santander. Cada
banco pode apresentar gestdo, estratégia, porte, carteira, custo de capital e politicas de
investimentos, financiamento e distribuicdo de resultados diferentes, por isso podem ser
comparados, mas com limitag6es. A Tabela 7 apresenta a participacao percentual desses quatro
bancos nos ativos totais do segmento bancario no Brasil, levando em conta o tipo
Conglomerado Financeiro, sendo possivel averiguar a representatividade desses bancos no

SFN, no setor bancario e a evolucéo da concentracao bancaria desde 2010 até 2018.

Tabela 7 — Participagéo Percentual dos 4 Bancos nos Ativos Totais do Segmento Bancario no Brasil

Participacio Percentual nos Ativos Totais

ggtcz:n(bl) 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018
Dez Dez Dez Dez Dez Dez Dez Dez Dez

g?gg;’sco 1555% 1568% 1524% 14.24% 1422% 13.03% 1551% 15,09%  15,04%

E?QSCI‘I’ 4o 5014% 2075% 2077% 2155% 20.74% 20,14% 20.07% 19.58%  18,83%

3?}?;2;;3” 1991% 19,18% 19,18% 18,84% 17,99% 1851% 19,10% 19,79%  19,82%

BanCO 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0, 0,

contander 1039% 10,16%  924%  909%  9,63%  982% 10,11%  9,65%  10,46%

Total 4

Bancos

peranteo  6599% 6578% 64,44% 63,72% 6257% 6150% 64,79% 64,11% 64,16%

Total (b1)

Bacen

Fonte: Elaboragdo propria com dados obtidos no Bacen (2019b) e com base nos modelos de tabelas de Godoi
(2018, p. 54) e Pereira (2018, p. 39).

Outrossim, o Banco Bradesco “foi fundado em 1943, como Banco comercial, sob o
nome de Banco Brasileiro de Descontos S.A.” (BANCO BRADESCO, 2018b, p. 68).
Atualmente é o segundo maior banco privado do Brasil por ativos. O Banco Bradesco (2018b)

atua com operacfes bancarias nacionais e internacionais, opera¢Ges como banco de
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investimentos, atividades de seguros, previdéncia complementar e capitalizacdo. As operacdes
dos segmentos operacionais abrangem o varejo, middle market e corporate e private bank. Os

servigos e produtos da instituicdo compreendem as operac¢des bancarias, tais como operacoes:

de crédito e captagdo de depdsitos, emissao de cartdes de crédito, consorcio, seguros,
capitalizacdo, arrendamento mercantil, cobranga e processamento de pagamentos,
planos de previdéncia complementar, gestdo de ativos e servigos de intermediacéo e
corretagem de valores mobiliarios (BANCO BRADESCO, 2018b, p. 68).

Ja o Banco do Brasil foi fundado em 1808, sendo atualmente “uma empresa de economia
mista controlada pela Unido e listada no Novo Mercado da B3 (Brasil, Bolsa e Balcéo),
segmento que reune as companhias com as melhores praticas de governanca corporativa”
(BANCO DO BRASIL, 2018c, p. 9). Esse banco atua nos segmentos bancérios, de
investimentos, de gestdo de recursos, de seguridade (seguros, previdéncia e capitalizacdo), de
meios de pagamento e outros. “As opera¢bes do segmento bancéario abrangem os negécios com
os mercados de varejo, atacado e governo” (BANCO DO BRASIL, 2018b, p. 112).

Enquanto que o Banco Itdu Unibanco (2018b) foi fundado em 1924, sendo atualmente
0 maior banco privado do Brasil por ativos, as atividades estdo relacionadas aos produtos
bancérios, as operagdes de seguros, a previdéncia e a capitalizacdo, sendo que na atividade
bancaria, o banco atua nas modalidades por meio das carteiras: “comercial, de investimento, de
crédito imobiliario, de crédito, financiamento e investimento e de arrendamento mercantil,
inclusive as de operagdes de cdmbio e nas atividades complementares” (PEREIRA, 2018, p.
43). No pais, 0s segmentos operacionais estdo relacionados ao corporate e investment banking
(CIB), clientes institucionais, asset, private bank e varejo e no exterior 0s segmentos
operacionais estdo relacionados ao corporate e investment banking (CIB), clientes
institucionais, asset e private bank (BANCO ITAU UNIBANCO, 2018b).

Além disso, o Banco Santander (2018c) foi fundado na Espanha em 1857 e expandiu-
se mundialmente. Em 1957, entrou no mercado brasileiro por meio de contrato operacional com
0 Banco Intercontinental do Brasil. Em 1970, abriu um escritério de representacdo no Brasil,
seguido pela sua primeira agéncia, em 1982. Atualmente é o Unico banco internacional com

escala no Brasil, sendo o terceiro maior banco privado do pais por ativos.

Opera como Banco multiplo e desenvolve suas operacgdes por intermédio das carteiras
comercial, de investimento, de crédito, financiamento e investimento, de crédito
imobiliario, de arrendamento mercantil e de cdmbio. Através de empresas controladas,
atua também nos mercados de instituicdo de pagamento, administragdo de consorcios,
corretagem de valores mobilidrios, corretagem de seguros, financiamento ao
consumo, crédito consignado, plataformas digitais, gestdo e recuperacdo de créditos
ndo performados, capitalizacdo e previdéncia privada (BANCO SANTANDER,
2018b, p. 22).
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Diante da complexidade e variedade de produtos e servi¢os oferecidos aos clientes em
todos os segmentos de mercado e a exposicdo aos diversos tipos de riscos, de modo geral, 0s
bancos possuem procedimentos de identificacdo e monitoramento dos riscos considerando 0s
diversos segmentos de negdcios e niveis regulatérios. No que tange ao RWA, as maiores
exposicdes desses bancos tendem a estar concentradas no risco de credito e, por conseguinte
nos riscos operacional e de mercado (BANCO BRADESCO, 2018a; BANCO DO BRASIL,
2018c; BANCO ITAU UNIBANCO, 2018a; BANCO SANTANDER, 2018d).

Ademais, 0 gerenciamento de riscos é relevante para a gestdo de capital, bem como para
a gestdo dos negdcios (BANCO BRADESCO, 2018a; BANCO DO BRASIL, 2018c; BANCO
ITAU UNIBANCO, 2018a; BANCO SANTANDER, 2018d). “A Governanca Corporativa,
assim como a Governancga de Tl continuam sendo prioridades nas organizagdes para sustentar
as suas operacdes e assegurar que possam implementar as estratégias necessarias para expandir
as suas atividades no futuro” (CHAVES; GALEGALE; AZEVEDO, 2016, p. 171).

No que tange a B3, os “bancos Bradesco e Ital Unibanco sdo empresas privadas
nacionais, 0 Santander ¢ uma empresa privada de capital estrangeiro e o Banco do Brasil € uma
empresa de capital misto (privado e publico)” (PEREIRA, 2018, p. 40). A Tabela 8 mostra que
atualmente o Banco Bradesco (BBDC3) apresenta acfes ordinarias (ON), cujo acionista
majoritario tem 48,27% de participacdo na posicao acionaria e capital diluido de 26,11%. Ja o
Banco do Brasil (BBAS3) apresenta acdes ordinarias (ON), cujo acionista majoritario tem

50,73% de participacdo na posicao acionéria e capital diluido de 38,70% (B3, 2019).

Tabela 8 — Participacgéo na Posicao de A¢des Ordindrias dos 4 Bancos

BBDC3 %ON | BBAS3 %ON | ITUB3 %ON |  SANB3 %ON
Fundacio Secretaria do Grupo
¢ 17,04% Tesouro 50,73% Blackrock.inc 0,00% Empresarial 29,01%
Bradesco .
Nacional Santander. S.I
Ncf Caixa de Itausa -

Previdéncia dos Administradores

Participacdes 8,42% S 7,77% Investimentos Itad 39,21% . 0,11%
Funcionarios do e Conselheiros
S.A. . S.A.
Banco do Brasil
Cidade de Deus lupar - Itad Banco
Cia Cial 48,27% OQutros 38,70% Unibanco 51,71% Santander S/IA  13,67%
Participacdes Participacdes S.A. Espanha
Outros 26,11% Agoes . 2,81% Outros 9,08% Sterrebeeck B.v  47,39%
Tesouraria
Agges . 0,16% AcOes Tesouraria  0,00% Outros 9,68%
Tesouraria ' ! !
Agles 0,15%
Tesouraria
Total 100 % | Total 100 % | Total 100 % | Total 100 %

Fonte: Elaboragdo propria com dados obtidos na B3 (2019).
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De acordo com a Tabela 8, atualmente o Banco Itai Unibanco (ITUB3) apresenta aces
ordinarias (ON), cujo acionista majoritario tem 51,71% de participacdo na posi¢do acionaria e
capital diluido de 9,08%. Atualmente o Banco Santander (SANB3) apresenta ac¢Ges ordinarias
(ON), cujo acionista majoritario tem 47,39% de participagdo na posi¢do acionaria e capital
diluido de 9,68% (B3, 2019). Nesse aspecto, a Figura 1 apresenta 0 comportamento do Indice

Preco/Lucro (P/L) da acdo dos bancos no periodo de 2015 a 2018.

Figura 1 - Comportamento do Indice Prego/Lucro da Ag&o por Trimestre/Ano
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Fonte: Elaboragdo propria com dados obtidos na B3 (2019).

A Figura 1 exibe o indice P/L que é calculado pelo preco por acéo dividido pelo lucro
por acdo. Essa métrica auxilia a formar um parametro de avaliacdo do preco justo de uma acao.
“Entende-se por preco justo de uma agdo, o valor atual dos dividendos futuros esperados”
(HAZZAN, 1991, p. 47). Quanto maior o P/L, maior tende a ser a disposi¢cdo do mercado em
pagar pelos lucros da entidade. Nesse aspecto, um indice P/L alto pode indicar que a acao esta
cara ou que o mercado apresenta expectativas favoraveis em relagédo aos fluxos de caixa futuros
da instituicdo (HAZZAN, 1991).

Por outro lado, um Indice P/L baixo pode sinalizar que ha uma falta de confianca do
mercado em relacdo as perspectivas favoraveis de longo prazo da instituicdo ou que ha uma
oportunidade de investimento favoravel que esta sendo negligenciada pelo mercado.
Lembrando que quanto menor for o indice P/L, maior tende a ser o retorno requerido e o risco
associado & acdo (HAZZAN, 1991). Outrossim, na Figura 1 percebe-se que o indice P/L dos
bancos é alto no periodo de 2015 a 2018, ou seja, apesar de eventuais oscilacdes no indice P/L,
o desempenho bursatil das instituicdes tem sido favoravel. Sendo que no Santander e no

Bradesco, o indice P/L é mais elevado em comparac&o ao Itat e ao Banco do Brasil.
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As instituicdes financeiras tendem a apresentar lucratividade principalmente em relagéo
as atividades bancarias (operacdes de crédito realizadas, tarifas cobradas, entre outras). Dessa
forma, um Indice P/L alto, conforme foi exibido na Figura 1, possivelmente pode sinalizar que
0 mercado tende a apresentar expectativas favoraveis em relacdo aos fluxos de caixa futuros
dos bancos. E de se notar que 0s processos robustos de gerenciamento de riscos permeiem as
instituicdes e fazem parte da base das decisdes estratégicas para assegurar a sustentabilidade
dos negdcios de forma a dar seguranca e conforto a todas as partes interessadas. Sendo assim,

0 préximo subtdpico versara sobre a metodologia CAMELS para avaliagdo dos bancos.

3.3. Metodologia CAMELS para Avaliacao dos Bancos

No inicio dos anos 1970, os érgdos reguladores federais desenvolveram o Sistema
Uniforme de Avaliagdo de Instituicdes Financeiras (Uniform Financial Institutions Rating
System - UFIRS) para auxiliar no processo de analise bancéria (SIEMS; BARR, 1998). Em
1979, o UFIRS foi adotado pelo Conselho Federal de Analise de Instituicdes Financeiras
(Federal Financial Institutions Examination Council - FFIEC). “Ao longo dos anos, a UFIRS
provou servir de ferramenta eficaz de supervisao interna para avaliar a solidez das instituicoes
financeiras” (FDIC, 1997, p. 752, traducdo nossa).

O sistema tornou-se conhecido internacionalmente por CAMEL. O uso do CAMEL na
avaliacdo da saude financeira dos bancos tornou-se generalizado entre os reguladores (SIEMS;
BARR, 1998; WIRNKAR; TANKO, 2008). A metodologia CAMEL é baseada em indices para
avaliar o desempenho econdmico-financeiro e o risco dos bancos, serve de instrumento para
classificar os bancos com base em alguns critérios (MISHRA; ASPAL, 2012; GODOI et al.,
2016). Segundo o FDIC (1997) e o Siems e Barr (1998), os fatores de avaliacdo sdo: Capital
adequacy (adequacédo de capital); Asset quality (qualidade dos ativos); Management quality
(qualidade do gerenciamento); Earnings ability (qualidade dos resultados); Liquidity (liquidez).

Algumas mudancgas ocorreram no setor bancario, nas politicas e procedimentos das
agéncias de supervisdo federais que levaram a revisdo da UFIRS. Em 1996 foi adicionado o
“sexto componente que aborda a sensibilidade ao risco de mercado” (FDIC, 1997, p. 752,
traducdo nossa). De acordo com o FDIC (1997), no modelo CAMEL foi adicionado o S, que
significa Sensitivity to market risk (sensibilidade ao risco de mercado). No Quadro 8 ¢

apresentada uma breve descri¢do dos fatores da metodologia CAMELS.
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Quadro 8 — Descricéo dos Fatores da Metodologia CAMELS

Fatores Descrigdo

Capital adequacy O capital deve ser compativel com a natureza, a extensao e a capacidade de identificar,
(adequacdo de capital) | medir, monitorar e controlar 0s riscos.

Reflete o gerenciamento de risco de crédito associado as carteiras de empréstimos e
investimentos, ativos imobiliarios, transacfes fora do balango patrimonial e outros.
Considera a PCLD, a exposicdo a contrapartes, emissores ou inadimplentes e outros.

Asset quality
(qualidade dos ativos)

Management quality | A capacidade do conselho de administracdo e da geréncia esta relacionada as funcées,
(qualidade do gestdo dos riscos, eficiéncia operacional em conformidade com as leis e regulamentos
gerenciamento) aplicaveis, entre outras praticas que assegurem a solidez da instituicdo financeira.

Reflete a quantidade/tendéncia/fatores que afetam a sustentabilidade/qualidade dos
resultados, tais como os riscos, dependéncia de recursos, eventos, efeitos fiscais,
incapacidade de prever/controlar despesas de financiamento/operacionais, estratégias de
negdcios/exposices mal gerenciadas e outros.

Earnings ability
(qualidade dos
resultados)

Considera o nivel atual e as fontes prospectivas de liquidez em relagdo as necessidades
Liquidity de financiamento, bem como o gerenciamento de fundos em relacdo ao tamanho,
(liquidez) complexidade e perfil de risco da instituicdo. Avalia se a capacidade de liquidez é
suficiente para cumprir as obrigacfes financeiras em tempo habil.

Sensitivity to market | Reflete 0 grau em que as mudangas nas taxas de juros, taxas de cambio, precos de

risk commodities ou precos de a¢fes podem afetar os resultados ou o capital. Considera a
(sensibilidade ao risco | capacidade da administracdo gerenciar o risco de mercado, o tamanho da instituicdo, a
de mercado) natureza e a complexidade das atividades e a adequacéo do capital e resultados.

Fonte: Elaboracdo prépria com dados obtidos em FDIC (1997), Calcado et al. (2013, p. 4), Godoi et al. (2016, p.
56) e Godoi (2018, p. 47).

Em relacdo a descricdo dos fatores da metodologia CAMELS no Quadro 8. Cada banco
recebe um rating composto com base em uma avaliacéo e classificacdo dos 6 componentes
essenciais da condicdo financeira e das operacGes de uma instituicdo. As avaliacOes dos
componentes levam em consideragdo o tamanho e a sofisticagéo da instituicdo, a natureza e
complexidade de suas atividades e seu perfil de risco. Cada fator é pontuado de 1 a 5, sendo 1
o mais forte e 5 0 mais fraco (FDIC, 1997; BOARD OF GOVERNORS OF THE FEDERAL
RESERVE SYSTEM, 2018).

As classificagdes indicam que a instituicdo apresenta 1: forte solidez em relagéo ao perfil
de risco; 2: solidez em relacdo ao perfil de risco, mas ha fraguezas modestas; 3: deficiéncias
financeiras, operacionais ou de conformidade que nao suportam totalmente o perfil de risco da
instituicdo; 4: graves fragilidades financeiras que podem prejudicar a viabilidade futura; 5:
fraquezas financeiras criticas que tornam a probabilidade de fracasso alta, ou seja, a viabilidade
da instituicdo estd ameacada (FDIC, 1997; SIEMS; BARR, 1998; BOARD OF GOVERNORS
OF THE FEDERAL RESERVE SYSTEM, 2018). Com base na metodologia CAMELS, foi
escolhido alguns indicadores para avaliar o desempenho econémico-financeiro e o risco do
Banco Bradesco, do Banco do Brasil, do Banco Itad Unibanco e do Banco Santander. A Tabela

9 apresenta os indicadores escolhidos e os respectivos valores no periodo de 2015 a 2018.
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Tabela 9 — Indicadores e Valores dos 4 Bancos com base na Metodologia CAMELS

METODOLOGIA CAMELS 2015 2016 2017 2018
C CAPITAL (Ativo Permanente/Patrimdnio de Referéncia)
Banco Bradesco 35,24% 44,76% 43,35% 36,30%
Banco do Brasil 16,70% 15,52% 16,02% 14,63%
Banco Itad Unibanco 27,72% 25,41% 23,92%  25,89%
Banco Santander 21,25% 17,89% 15,15% 12,20%
A ATIVOS (PCLD/Carteira de Crédito)
Banco Bradesco 8,02% 10,37% 9,86% 8,60%
Banco do Brasil 4,67% 5,52% 5,80% 5,36%
Banco Itat Unibanco 7,19% 7,62% 7,56% 6,43%
Banco Santander 6,45% 7,14% 6,40% 6,15%
M GERENCIAMENTO (Operacoes de Credito/N° de Agéncias - R$ Mil)
Banco Bradesco 81.009 73.438 77.522 87.488
Banco do Brasil 132.420 120.035 130.968  135.269
Banco Itat Unibanco 124.495 139.592 146.641  157.353
Banco Santander 94.664 92.978 102.190 112.925
E LUCRATIVIDADE (Lucro Liquido/Patriménio Liquido)
Banco Bradesco 19,33% 15,02% 13,27% 15,76%
Banco do Brasil 17,66% 9,21% 11,15%  12,58%
Banco Ital Unibanco 21,94% 18,72% 18,88% 18,96%
Banco Santander 12,77% 9,58% 13,44% 18,65%
L LIQUIDEZ (Ativo Circulante/Passivo Circulante)
Banco Bradesco 1,00 0,94 0,98 1,00
Banco do Brasil 0,85 0,80 0,76 0,80
Banco Itad Unibanco 1,34 1,34 1,37 1,34
Banco Santander 1,02 0,93 0,91 0,96
L ALAVANCAGEM (Passivo Circulante/Patrimoénio Liquido)
Banco Bradesco 756,13%  791,28%  745,75% 680,16%
Banco do Brasil 1115,28% 1151,95% 1019,20% 1016,54%
Banco Itat Unibanco 663,76%  648,97%  625,38% 684,45%
Banco Santander 762,69%  837,63%  758,92% 833,14%
S BASILEIA (Patrimonio de Referéncia/RWA)
Banco Bradesco 16,80% 15,33% 17,12% 17,83%
Banco do Brasil 16,13% 18,48% 19,64% 18,86%
Banco Itat Unibanco 17,78% 19,07% 18,80% 17,97%
Banco Santander 15,72% 16,30% 15,83% 15,04%

Fonte: Elaboracdo prépria com base nos dados obtidos no Bacen (2019b), Banco Bradesco (2018c), Banco do

Brasil (2018a), Banco Itat Unibanco (2018c) e Banco Santander (2018a).

Para a métrica de capital na Tabela 9, foi utilizado o indice de imobilizacdo

(FDIC,1997). O total de recursos aplicados no ativo permanente ndo pode ultrapassar 50% do

valor do patriménio de referéncia (PR) ou patriménio liquido ajustado — PLA (BACEN, 1999a;

BACEN, 2013b). “Quanto mais reduzido for o indice de imobilizacdo, maior agilidade terad o

banco para usar seu patriménio a fim de honrar seus compromissos” (BANCO DATA, 2019).

Para essa métrica verifica-se que o capital tem sido adequado, dado que os bancos da amostra

atendem esse limite, sendo que os bancos Bradesco e Ital Unibanco apresentam os maiores

indices e o Banco do Brasil e Santander exibem os menores indices.
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No que tange a métrica de ativos na Tabela 9 (FDIC, 1997), foi usado o indicador de
PCLD dividido pela carteira de crédito, pois mostra a satde financeira da instituicdo relacionada
ao risco de crédito. Quanto menor for o indicador, mais saudavel tende a ser a carteira de crédito
(D’OLIVEIRA, 2014; TOLEDO, 2016; GODOI, 2018), pois a constituicdo de provisdes tende
a ser suficiente para cobrir eventuais perdas dos ativos (FDIC, 1997; GODOl et al., 2016). Para
essa métrica verifica-se a qualidade dos ativos, sendo que os bancos Bradesco e Itad Unibanco
apresentam os maiores indices e o0 Banco do Brasil e Santander exibem os menores indices.

Quanto ao gerenciamento na Tabela 9 (FDIC, 1997), foi utilizada a representatividade
das operagOes de crédito em comparagdo ao numero de agéncias bancarias, isso se relaciona
com as funcles, as atividades, a gestdo e a eficiéncia bancaria. Nessa métrica verifica-se a
qualidade do gerenciamento, sendo que o Banco Itad Unibanco e o Banco do Brasil apresentam
os maiores indicadores e 0s bancos Santander e Bradesco exibem os menores indicadores.

No que concerne a lucratividade na Tabela 9 (FDIC, 1997), foi usado o retorno sobre o
patrimonio (return on equity — ROE) que “¢ uma medida de performance, mas com relacdo a
gestao do capital proprio” (D’OLIVEIRA, 2014, p. 19). Quanto maior, melhor tende ser a
performance do banco (D’OLIVEIRA, 2014). Para essa métrica verifica-se a qualidade dos
resultados, sendo que os bancos Itat Unibanco e o Bradesco apresentam os maiores indicadores
em 2015 e 2016 e o Banco Santander e Banco do Brasil exibem os menores indicadores em
2015 e 2016. Em 2017 e 2018, os bancos Itau Unibanco e o Santander mostram os maiores
indicadores e o Banco do Brasil e 0 Bradesco apresentam os menores indicadores.

Com relacéo a liquidez na Tabela 9 (FDIC, 1997), foi utilizada a liquidez corrente que
serve para verificar se ha recursos em giro suficientes para o pagamento de dividas e
compromissos venciveis a curto prazo. Quanto maior for o nimero apurado, maior tende ser a
liquidez (TELO, 2002; BRAGA; NOSSA; MARQUES, 2004). Nessa métrica verifica-se que o
Banco Itat Unibanco apresenta o maior nivel de liquidez para o periodo e os bancos Bradesco,
Santander e Banco do Brasil exibem os menores indicadores em comparagéo ao Itat Unibanco.

No aspecto relacionado a alavancagem na Tabela 9 (FDIC, 1997), foi usado a divida do
banco a curto prazo e o capital proprio (BRITO, CORRAR, BATISTELLA, 2007). Segundo a
Sincontecsinos, a tendéncia desejavel desse indice deve ser decrescente, pois se a tendéncia for
ascendente, o banco tende a mostrar maior grau de endividamento, o que é algo tipico na
atividade bancaria. Para essa métrica de qualidade de liquidez, verifica-se que o Banco do Brasil
apresenta a maior alavancagem para o periodo e os bancos Itat Unibanco, Bradesco e Santander

exibem menor alavancagem em compara¢do ao Banco do Brasil.
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Por fim, no dltimo item na Tabela 9 (FDIC, 1997), foi utilizado o Indice de Basileia (IB)
que é o requerimento minimo de capital baseado em recomendacdes emitidas pelo BCBS.
Quanto menor for o IB, menor sera o PR para cobrir 0s riscos existentes nas operacoes ativas,
passivas e registradas em contas de compensacdo ou maior serd 0s riscos existentes nas
operagdes ativas, passivas e registradas em contas de compensagdo (BACEN, 2017b). A partir
de outubro de 2013, a exigéncia era “de 11% do RWA de outubro de 2013 a dezembro de 2015;
9,875% em 2016; 9,25% em 2017; 8,625% em 2018; e 8% a partir de 2019” (BACEN, 2017e,
p. 61). O Banco do Brasil, Ital Unibanco, Bradesco e Santander apresentam IB favoraveis.
Sendo assim, a proxima secao versara sobre a metodologia de pesquisa.

4. METODOLOGIA DE PESQUISA

4.1. Classificacdo da Pesquisa e Sintese da Metodologia

Em termos de metodologia, utiliza-se a pesquisa empirico-analitica, a natureza
descritiva e a abordagem quantitativa (CRESWELL, 2010), pois valida os conhecimentos ja
desenvolvidos previamente por outros autores e corrobora a sua aplicagdo em um segmento de
relevancia na sociedade. A pesquisa empirico-analitica verifica a relacdo causal entre as
varidveis com procedimentos de coleta, tratamento e analise de dados quantitativos
(MARTINS, 2002; GODOI, 2018; PEREIRA, 2018).

Ademais, a natureza de pesquisa descritiva tem o objetivo principal de descrever as
caracteristicas de determinada populacdo ou estabelecimento de relagdes entre as varidveis.
Uma das caracteristicas mais significativas presente nesse tipo de pesquisa esta relacionada ao
uso de técnicas padronizadas de coletas de dados. No que tange a pesquisa gquantitativa, essa
geralmente utiliza instrumentos estatisticos para descrever as causas e os efeitos, essa é
influenciada pelo positivismo, pois se centra na objetividade, os dados de interesse sdo
recolhidos com o auxilio de instrumentos neutros e as analises estabelecem uma imagem da
realidade da populacao estudada (RAUPP; BEUREN, 2006; GIL, 2008; CRESWELL, 2010).

Cabe destacar que o desenvolvimento do estudo se deu por meio da pesquisa
bibliografica e documental. A pesquisa bibliogréfica usa as referéncias tedricas publicadas para
conhecer e analisar as contribui¢cfes de diversos autores sobre um assunto, tema ou problema
(CERVO; BERVIAN, 1983; GIL, 2008). Ja a pesquisa documental baseia-se em materiais que

podem apresentar auséncia de tratamento analitico ou que podem ser reproduzidos conforme a
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proposta de pesquisa (RAUPP; BEUREN, 2006; GIL, 2008). Nesse aspecto, a Figura 2

apresenta a sintese da metodologia e dos procedimentos da pesquisa.

Figura 2 — Sintese da Metodologia e dos Procedimentos da Pesquisa

4 N\
4 P . .. ) Amostra e coleta de « Estatistica
aﬁ;clliltjiltstg empirico- dados descritiva e teste de
correlagédo
*Natureza descritiva «4 maiores bancos

*Regressdo com
dados em painel

. pooled, efeitos fixos
*Dados primarios do e aleatorios

*Pesquisa bibliogréafica e periodo de 2010 a 2018

documental \_ ) «Software EViews 10
Student Lite

listados na B3
* Abordagem guantitativa

Natureza e abordagem Testes estatisticos

Fonte: Elaboragdo propria com base em Telles (2001), Takahashi e Fischer (2009) e Creswell (2010).

A principal ideia é investigar se ha gerenciamento de resultados através da conta das
despesas com PCLD e sua interferéncia no IB dos principais bancos listados na B3 (Brasil,
Bolsa, Balcdo) com a coleta de informac6es sobre o campo de interesse e interpretacdo das
contribuicdes tedricas existentes sobre os riscos da industria bancaria, os Acordos de Basileia e
seus determinantes, o gerenciamento de resultados e o panorama do SFN e do setor bancario.

Sendo assim, o0 proximo topico versara sobre a amostra e a coleta de dados.

4.2.  Amostra e Coleta de Dados

A amostra é uma representacdo coletada de uma populacdo (FIELD, 2009). A amostra
de pesquisa € composta pelos quatro maiores bancos com ac¢des negociadas na B3 (Brasil,
Bolsa, Balcéo), sendo: 0 Banco Bradesco; o Banco do Brasil; 0 Banco Itat Unibanco; e o Banco
Santander. A incluséo desses bancos de capital aberto no estudo apoia-se na disponibilidade de
informacdes contabeis, financeiras e de mercado e na representatividade que esses apresentam
para o SFN e para o setor bancario conforme demonstrado na Tabela 1 na pagina 16.

Ao levar em consideracdo o Conglomerado Prudencial, do total do grupo b1,

classificacdo que agrupa os bancos comerciais, bancos multiplos com carteira comercial e
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caixas econdmicas, 0s quatro bancos de capital aberto concentram, ao final do 4° trimestre de
2018, 63,84% dos ativos totais; 60,53% das operacdes de crédito; 63,85% dos depdsitos totais;
e 69,07% do patrimdnio liquido total. Pelas informac6es, verifica-se que os bancos selecionados
tém representatividade no setor bancério e relevancia no SFN (GODOI, 2018; BACEN, 2019b).
No aparato quantitativo, os dados utilizados na pesquisa sdo primarios, tendo sido
coletadas as informac6es de capital e mercado na base de dados da B3 (2019) e do Bacen
(2019b) e informacdes de natureza econdmico-financeiras das demonstracfes financeiras
trimestrais dos bancos (BANCO BRADESCO, 2018c; BANCO DO BRASIL, 2018a; BANCO
ITAU UNIBANCO, 2018c; BANCO SANTANDER, 2018a). O recorte temporal determinado
para a pesquisa abrange o 4° trimestre de 2010 até o 4° trimestre de 2018, perfazendo assim 33
observacOes trimestrais para cada variavel analisada por banco, totalizando 132 observacdes.
“Esse periodo de analise pode ser considerado apropriado para a pesquisa, embora sendo
composto por periodos de baixa e alta volatilidade no mercado, num misto de momentos de
longa estabilidade econdmica interrompidos por fortes crises politico-econémicas nacionais e
internacionais” (GODOI, 2018, p. 54). “Em razédo da abordagem quantitativa utilizada para este
estudo, é requerida a formulacao de hipdteses de pesquisa para delinear os objetivos do estudo
e estabelecer a dire¢do a ser dada ao desenvolvimento das investigages” (GODOI, 2018, p. 4).

Sendo assim, o proximo topico versara sobre as hipdteses e 0 método da pesquisa.

4.3. Hipolteses e Método

As hipoteses de pesquisas quantitativas “sdo previsées que o pesquisador faz sobre a
relacdo entre as varidveis. Sdo estimativas numéricas de valores da populacdo baseados em
dados coletados em amostras” (CRESWELL, 2010, p. 120). “Uma hipotese nula representa o
método tradicional de redigir hipdteses. Ela faz uma previsdo de que, na populacgdo total, ndo
existe relacdo ou diferenca entre os grupos em uma variavel” (CRESWELL, 2010, p. 121).
Enquanto que na hipotese alternativa, o pesquisador apoia-se na literatura e nos estudos
anteriores para fazer uma previsao sobre o resultado esperado (CRESWELL, 2010). O teste de
hipdtese € um “teste estatistico da hipotese nula, ou mantida, contra uma hipdtese alternativa”
(WOOLDRIDGE, 2006, p. 662).

Ressalta-se que o intervalo de confianca é conhecido por ser a regido de aceitacdo e a
area fora dessa regido € chamada de regido critica ou de rejeicdo da hipotese nula (Ho). No “teste

de hipdteses, se o valor hipotético recair na regido de aceitacdo, nao se podera rejeitar a hipotese
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nula; caso contrario, pode-se rejeita-la” (GUJARATI; PORTER, 2011, p. 829). O nivel de
confianca pode ser visto como a percentagem de amostras na qual se almeja que o intervalo de
confianca contenha o valor populacional, sendo que 95% ¢é o intervalo de confianca mais
comum, mas 0s de 90% e 99% também sdo utilizados. Lembrando que um teste de hipdteses
pode estar sujeito ao erro do tipo I, que é rejeitar a hipdtese nula (Ho) quando ela é verdadeira
e erro do tipo Il, que € ndo rejeitar a hipotese nula (Ho) quando ela é falsa (WOOLDRIDGE,
2006; GUJARATI; PORTER, 2011).

Na literatura, a probabilidade de um erro do tipo I é designada como a e é chamada
de nivel de significancia, e a probabilidade de um erro do tipo II é designada como f.
A probabilidade de ndo cometer um erro do tipo Il é chamada de poténcia do teste.
Em outras palavras, a poténcia de um teste é a sua capacidade de rejeitar uma falsa
hip6tese nula. A abordagem classica ao teste de hipdtese é fixar o em niveis como
0,01 (ou 1%) ou 0,05 (5%) e tentar maximizar a poténcia do teste; ou seja, minimizar
B (GUJARATI; PORTER, 2011, p. 829).

Nesses testes, utiliza-se o p-valor (p-value) que simboliza o “menor nivel de
significancia ao qual a hip6tese nula pode ser rejeitada. De forma equivalente, o maior nivel de
significancia a qual a hipdtese nula ndo pode ser rejeitada” (WOOLDRIDGE, 2006, p. 660). Se
0 p-valor apresentar significancia estatistica (p-valor < 0,05), a hipotese nula (Ho) sera rejeitada
e a hipotese alternativa (Hi) sera aceita. Por outro lado, se o p-valor ndo apresentar significancia
estatistica (p-valor > 0,05), a hipdtese nula (Ho) seré aceita e a hipotese alternativa (Hi) seré
rejeitada (GUJARATI; PORTER, 2011).

Para investigar o problema de pesquisa propde-se a primeira hipotese nula (Ho1) é:
Préaticas de gerenciamento de resultados voltadas a conta das despesas com PCLD néo afetam,
de forma estatisticamente significativa, os resultados (LL). Enquanto que a hipétese alternativa
(H11) é contraria. A segunda hipotese nula (Ho2) é: Praticas de gerenciamento de resultados
voltadas a conta das despesas com PCLD ndo afetam, de forma estatisticamente significativa,
o IB. Enquanto que a hipétese alternativa (Hi2) € contraria. As hipoteses testadas foram
construidas com base em pesquisas empiricas. Na operacionalizagdo da pesquisa, aplicacdo dos
testes estatisticos, aceitacdo ou rejeicdo das hipdteses e apresentacdo dos resultados foi utilizado
um método baseado em Martinez (2001, p. 82), e Fuji e Carvalho (2005, p. 5) com a inclusdo

de algumas varidveis com base em outros autores. Sendo o método original descrito assim:

DespDevDuv: = ao + a1iVLL + a2 [Exige/Ac] + asCRec: + &1 (5)

DespDevDuvt: Despesas para provisdo com devedores duvidosos medidas em termos
dos Ativos Totais; VLL: Variacdo do Lucro Liquido, excluindo as Despesas de
Provisdo para Devedores Duvidosos, medidas em termos dos Ativos Totais; ExigdAc:
Indicador de Endividamento, baseado na razdo entre as Exigibilidade e os Ativos
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Totais; C.Reci: Contas a Receber medidas em termos dos Ativos Totais
(MARTINEZ, 2001, p. 82).

A escolha do método se justifica pelo fato de Martinez (2001) ser precursor em
gerenciamento de resultados no Brasil ao demonstrar empiricamente que ha indicios que as
companbhias abertas brasileiras gerenciam resultados. No caso da Fuji (2004), por ser precursora
em gerenciamento de resultados em institui¢cdes financeiras no Brasil. O artigo da dissertacéo
da Fuji (2004) foi feito com o Carvalho em 2005. A pesquisa evidenciou que hé indicios que as
instituicdes financeiras brasileiras gerenciam resultados via despesas com PCLD. A relevancia
dos autores e desses estudos pode ser verificada pelo nimero de citacfes e por servirem de base
para diversas pesquisas posteriores, tais como a de Goulart (2007), Xavier (2007), Gabriel e
Corrar (2010), Macedo e Kelly (2016), entre outros.

Para atender ao propoésito do estudo de investigar se ha gerenciamento de resultados
através da conta das despesas com PCLD e sua interferéncia no IB dos principais bancos
listados na B3 (Brasil, Bolsa, Balcdo) sdo testadas as hipdteses de pesquisa envolvendo
variaveis que potencialmente tém relevancia nos bancos. Antes de aplicar os procedimentos
estatisticos, € importante definir as varidveis que serdo usadas na pesquisa. Sendo assim, 0

proximo tépico versara sobre esse assunto.

4.4. Variaveis

O conceito de variavel esta relacionado a caracteristica de um individuo ou instituicdo
que pode variar, ser medida ou observada. “Uma variavel cujo valor é determinado pelo
resultado de um experimento aleatério ¢ chamada de variavel aleatoria” (GUJARATI,
PORTER, 2011, p. 798) que pode ser tanto discreta como continua. A variavel aleatoria discreta
pode adotar apenas um valor finito ou infinito enumeravel, enquanto que a variavel aleatoria
continua pode admitir qualquer valor em um intervalo (GUJARATI; PORTER, 2011).

A definicdo de variavel dependente ou variavel de saida ou variavel explicada pode ser
vista como a consequéncia ou resultado da influéncia das variaveis independentes (FIELD,
2009; CRESWELL, 2010). Enquanto que as variaveis independentes ou variaveis previsoras
ou variaveis explicativas “sdo aquelas que (provavelmente) causam, influenciam ou afetam os
resultados” (CRESWELL, 2010, p. 106). As varidveis da pesquisa sdo determinadas com base
em algumas pesquisas empiricas. O Quadro 9 apresenta as varidveis da pesquisa, alguns autores

e a relacdo esperada das varidveis independentes com as variaveis dependentes.
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Quadro 9 — Variaveis Dependentes e Variaveis Independentes da Pesquisa

Variaveis Dependentes da Pesquisa

Despesas com PCLD - 12 Regresséo

Moyer (1990), Beatty, Chamberlain e Magliolo (1995), Liu, Ryan e Wahlen
(1997), Ahmed, Takeda e Thomas (1999), Martinez (2001), Anandarajan,
Hasan e Lozano-Vivas (2003), Fuji (2004), Bikker e Metzemakers (2005),
Fuji e Carvalho (2005), Anandarajan, Hasan e McCarthy (2006), Martinez
(2006), Santos (2007), Zendersky e Silva (2007), Fonseca e Gonzalez (2008),
Pérez, Salas-Fumas e Saurina (2008), Leventis, Dimitropoulos e Anandarajan
(2011), Bornemann et al. (2012), El Sood (2012), Bischoff e Lustosa (2014),
Gomes (2014), Norden e Stoian (2014), Caneca (2015), Bortoluzzo, Sheng e
Gomes (2016), Macedo e Kelly (2016), Silva (2016), Bressan, Souza e
Bressan (2017), Caneca, Lustosa e Dantas (2017), Aradjo, Lustosa e Paulo
(2018), Silva et al. (2018), e Tran, Hassan e Houston (2018).

AD_PCLD =
D_PCLD

Operagdes de Crédito

indice de Basileia - 22 Regressio

Fonseca e Gonzélez (2008), Pérez, Salas-Fumas e Saurina (2008), Bornemann
et al. (2012), Bacen (2013b), Bacen (2013c), Norden e Stoian (2014), Bacen
(2017b), Carvalho, Pereira e Dantas (2018), e Vishnani et al. (2019).

PR

AIB:_RWA

Variaveis Independentes da Pesquisa

Sinal

Lucro Liquido excluindo a D_PCLD

Beatty, Chamberlain e Magliolo (1995), Ahmed, Takeda e Thomas
(1999), Martinez (2001), Anandarajan, Hasan e Lozano-Vivas
(2003), Fuji (2004), Bikker e Metzemakers (2005), Fuji e Carvalho
(2005), Anandarajan, Hasan e McCarthy (2006), Martinez (2006),
Santos (2007), Zendersky e Silva (2007), Fonseca e Gonzélez
(2008), Pérez, Salas-Fumas e Saurina (2008), Gabriel e Corrar

ALL =
D_PCLD + LL +

(2010), Leventis, Dimitropoulos e Anandarajan (2011), Bornemann
et al. (2012), El Sood (2012), Bischoff e Lustosa (2014), Gomes
(2014), Caneca (2015), Bortoluzzo, Sheng e Gomes (2016), Macedo
e Kelly (2016), Silva (2016), Bressan, Souza e Bressan (2017),
Caneca, Lustosa e Dantas (2017), Aradjo, Lustosa e Paulo (2018),
Carvalho, Pereira e Dantas (2018), Silva et al. (2018), Tran, Hassan
e Houston (2018), e Vishnani et al. (2019).

Operacoes de Crédito

Rentabilidade dos Ativos
Sincerre (2015), Sincerre et al. (2016), Norden e Stoian (2014),
Viera (2016), Godoi (2018), e Vishnani et al. (2019).

A ROA =
Lucro Operacional

Ativo Total

Operacoes de Crédito

Martinez (2001), Fuji (2004), Bikker e Metzemakers (2005), Fuji e
Carvalho (2005), Martinez (2006), Santos (2007), Zendersky e Silva
(2007), Fonseca e Gonzalez (2008), Pérez, Salas-Fumas e Saurina
(2008), Bornemann et al. (2012), Bischoff e Lustosa (2014), Macedo
e Kelly (2016), Silva (2016), Bressan, Souza e Bressan (2017),
Aradjo, Lustosa e Paulo (2018), Kuan (2018), Silva et al. (2018), e
Tran, Hassan e Houston (2018).

A CRED =
Operacoes de Crédito

Ativo Total

+/-

Tamanho

Liu e Ryan (1995), Anandarajan, Hasan e McCarthy (2006), Santos
(2007), Zendersky e Silva (2007), Pérez, Salas-Fumas e Saurina
(2008), Leventis, Dimitropoulos e Anandarajan (2011), D’Oliveira
(2014), Norden e Stoian (2014), Caneca (2015), Sincerre (2015),
Sincerre et al. (2016), Silva (2016), Caneca, Lustosa e Dantas
(2017), Silva et al. (2018), Carvalho, Pereira e Dantas (2018), Kuan
(2018), Tran, Hassan e Houston (2018), e Vishnani et al. (2019).

ATAM = Log(Ativo Total)

+/-

Capital Contébil

Araljo, Lustosa e Paulo (2018), Santos (2007), Gabriel e Corrar
(2010), D’Oliveira (2014), Caneca (2015), Caneca, Lustosa e Dantas
(2017), Carvalho, Pereira e Dantas (2018), Godoi (2018), e Tran,
Hassan e Houston (2018).

A CAP =
Patrimonio Liquido

Ativo Total

+/-
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Continuacao do Quadro 9 — Variaveis Dependentes e Varidveis Independentes da Pesquisa
indice de Basileia — 12 Regressio

Fonseca e Gonzélez (2008), Pérez, Salas-Fumés e Saurina (2008), PR

Bornemann et al. (2012), Bacen (2013b), Bacen (2013c), Norden e AIB =—— +/-
Stoian (2014), Bacen (2017b), Carvalho, Pereira e Dantas (2018), e RWA

Vishnani et al. (2019).

Ativos Ponderados pelo Risco ARWA =

El Sood (2012), Bacen (2013c), e Norden e Stoian (2014). RWAcpad + RW Acirb +

RWAmpad + RWAmint + | *'°

RWAopad + RWAoama

Patriménio de Referéncia

Moyer (1990), Scholes, Wilson e Wolfson (1990), Beatty,
Chamberlain e Magliolo (1995), Liu e Ryan (1995), Liu, Ryan e
Wahlen (1997), Ahmed, Takeda e Thomas (1999), Anandarajan,
Hasan e Lozano-Vivas (2003), Bikker e Metzemakers (2005),
Anandarajan, Hasan e McCarthy (2006), Leventis, Dimitropoulos e
Anandarajan (2011), El Sood (2012), Bacen (2013b), Bacen
(2013c), Kuan (2018), e Tran, Hassan e Houston (2018).

PCLD Discricionaria (t-0, t-1, t-2, t-3 e t-4)

Bacen (1999b), Zendersky e Silva (2007), Bischoff e Lustosa | A PCLD ;. =

(2014), Gomes (2014), Norden e Stoian (2014), Caneca (2015), | pyp) LD
Bortoluzzo, Sheng e Gomes (2016), Silva (2016), Caneca, Lustosa e Tot(t—n) ~ "Reg (t-n)
Dantas (2017), Carvalho, Pereira e Dantas (2018), Silva et al. | Operagoes de Crédito.p)
(2018), e Kuan (2018).

Despesas com PCLD (t-0) - 22 Regresséo

Moyer (1990), Beatty, Chamberlain e Magliolo (1995), Liu, Ryan e
Wahlen (1997), Ahmed, Takeda e Thomas (1999), Martinez (2001),
Anandarajan, Hasan e Lozano-Vivas (2003), Fuji (2004), Bikker e
Metzemakers (2005), Fuji e Carvalho (2005), Anandarajan, Hasan e
McCarthy (2006), Martinez (2006), Santos (2007), Zendersky e AD PCLD =
Silva (2007), Fonseca e Gonzélez (2008), Pérez, Salas-Fumas e ~ D PCLD
Saurina (2008), Leventis, Dimitropoulos e Anandarajan (2011), — —
Bornemann et al. (2012), El Sood (2012), Bischoff e Lustosa (2014), Operagdes de Crédito
Gomes (2014), Norden e Stoian (2014), Caneca (2015), Bortoluzzo,
Sheng e Gomes (2016), Macedo e Kelly (2016), Silva (2016),
Bressan, Souza e Bressan (2017), Caneca, Lustosa e Dantas (2017),
Araljo, Lustosa e Paulo (2018), Silva et al. (2018), e Tran, Hassan
e Houston (2018).

Despesas com PCLD (t-1, t-2, t-3 e t-4) A D_PCLD ) =
Moyer (1990), Fonseca e Gonzalez (2008), Bornemann et al. (2012), D_PCLD¢—ny +/-
Gomes (2014), e Bortoluzzo, Sheng e Gomes (2016). Operagdes de Crédito_n

A PR = Nivel I + Nivel II +/-

+/-

+/-

Ac0es Ordinarias A ACOES =
Gomes et al. (2018). A Preco de Fechamento

Fonte: Elaboragdo propria.

Por ser o foco da pesquisa, é relevante destacar a diferenca da PCLD, da D_PCLD e da
PCLD Discricionaria. O saldo da PCLD e medido com base no valor total das operac6es de
crédito, ponderadas pelas respectivas classificagdes por niveis de risco (A até H). A equacao
evidencia o modelo representativo do calculo da PCLD (BACEN, 1999b; CANECA, 2015;
CANECA,; LUSTOSA; DANTAS, 2017):
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PCLDi¢: = 0,0054ic + 0,01Bit + 0,03Cit + 0,10Di + 0,30Ei + 0,50Fi + 0,70Git + 1,00H:t (6)

“A partir do disposto na Resolugdo CMN n° 2.682/99 e da analise das notas explicativas
dos bancos brasileiros, deduziu-se que a DPCLD de um banco para cobrir determinado periodo
é igual a variacdo da PCLD mais os valores lancados a prejuizo no periodo” (CANECA,
LUSTOSA; DANTAS, 2017, p. 5). A equacao evidencia o modelo representativo do calculo
das despesas com PCLD (D_PLCD) que ¢ feito pela soma da variacdo da PCLD classificada
por nivel de risco (A A até A Hi) e do total das baixas para prejuizo de operacdes de crédito -
PRJi: (BACEN, 1999b; CANECA, 2015; CANECA; LUSTOSA; DANTAS, 2017):

D_PCLDit = A Ait + A Bit +A Cit +A Dit + AEit + AFic + A Gie+ AHie+ PRJe  (7)

Apesar de ser possivel estimar o valor da PCLD e da DPCLD estritamente com base
na Resolucdo CMN n° 2.682/99, sem provisdes discricionarias adicionais, ainda assim
esses valores possuem um certo grau de discricionariedade, pois a classificagdo dos
empréstimos pelos respectivos niveis de risco é feita com base em fatores subjetivos
e cada banco utiliza seus proprios modelos internos nessas avaliagdes (CANECA,;
LUSTOSA; DANTAS, 2017, p. 5).

Acrescenta-se que as “Instituigdes Financeiras possuem a possibilidade de efetuar
provisdes adicionais acima dos niveis previstos pela Resolucdo 2682, trabalhando assim com
folga de provisdo em relacdo aos créditos em atraso” (GOMES, 2014, p. 14). A PCLD
Discricionaria pode ser representada pela diferenca entre o saldo da PCLD e o valor minimo
regulamentar, que é calculado em funcdo dos niveis de risco da carteira de crédito (BACEN,
1999b; CANECA, 2015; BORTOLUZZO; SHENG; GOMES, 2016; CARVALHO; PEREIRA;
DANTAS, 2018; KUAN, 2018). A equacéo evidencia o célculo da PCLD Discricionaria:

PCLDDisci’t = PCLDTOti’t - PCLDRegi,t (8)

Em que a PCLDp,;,;, representa a parcela discricionaria da PCLD constituida pela

instituicdo i, no momento t, traduzindo o excesso de provisdo em relagcdo ao minimo obrigatorio.

A PCLDr,; , € 0saldo de PCLD total reconhecida contabilmente pela institui¢ao i, no momento

t. A PCLDRegi . é o valor correspondente ao minimo regulamentar de PCLD da instituigdo i, no

momento t, calculado em funcdo da aplicacdo das aliquotas previstas na equacdo 6 (BACEN,
1999b; CANECA, 2015; CARVALHO; PEREIRA; DANTAS, 2018; KUAN, 2018).
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Ademais, as proxies representativas das variaveis independentes da pesquisa foram
definidas a partir de revisdes realizadas em estudos empiricos. Como proxie representativa do
gerenciamento de resultados é usada as despesas com PCLD (D_PCLD) para a primeira
regressao, sendo essa uma das principais métricas analisadas nas pesquisas devido ao fato de
serem 0s maiores accruals dos bancos para o gerenciamento de resultados (BEAVER; ENGEL,
1996; KANAGARETNAM; LOBO; MATHIEU, 2003; SILVA et al., 2018).

Como proxie representativa do gerenciamento de capital é utilizado o Indice de Basileia
(IB) para a segunda regressdo, sendo essa uma métrica de capital regulamentar relevante para
verificar o cumprimento dos limites operacionais das institui¢Ges financeiras (BACEN, 2013b;
BACEN, 2013c; BACEN, 2017b). Para mitigar possiveis efeitos de heterocedasticidade e evitar
0 problema de efeito escala (WOOLDRIDGE, 2006; FONSECA; GONZALEZ, 2008; FIELD,
2009; GOMES, 2014; CANECA; LUSTOSA; DANTAS, 2017), foi utilizada a variagdo (A =
(X:¢/Xi - 1) — 1) das métricas de todas as variaveis do modelo tedrico proposto.

Além disso, as variaveis Despesas com PCLD (D_PCLD), Lucro Liquido excluindo a
D_PCLD (LL) e Provisdo Discricionaria (PCLDy;.) sdo divididas pelas Opera¢oes de Crédito;
as variaveis Rentabilidade dos Ativos (ROA), Operacgdes de Crédito (CRED) e Capital Contabil
(CAP) sdo dividas pelo Ativo Total; e na variavel Tamanho (TAM) é usado o logaritmo do
Ativo Total. O logaritmo aproxima o tamanho do Ativo Total ao tamanho das outras variaveis
(BATENI; VAKILIFARD; ASGHARI, 2014).

Ha pesquisas em que a divisao das Despesas com PCLD (D_PCLD), do Lucro Liquido
excluindo a D_PCLD (LL) e da Provisdo Discricionaria (PCLDp;,.) € pelo Ativo Total. Essa
pesquisa optou em fazer a divisao pelas Operacdes de Crédito devido a relacdo natural entre o
volume das OperacOes de Credito e a PCLD (MACEDO; KELLY, 2016). Outros autores
seguem metodologia semelhante (AHMED; TAKEDA; THOMAS, 1999; ANANDARAJAN;
HASAN; LOZANO-VIVAS, 2003; ANANDARAJAN; HASAN; MCCARTHY, 2006;
LEVENTIS, DIMITROPOULOS; ANANDARAJAN, 2011; BRESSAN; SOUZA,
BRESSAN, 2017).

Dessa forma, com base nas variaveis definidas para a pesquisa, busca-se, entdo,
investigar mediante o emprego de testes estatisticos, a significancia de determinadas proxies
representativas da pratica de gerenciamento de resultados, notadamente através da conta de
D_PCLD e sua interferéncia no IB dos principais bancos listados na B3 (Brasil, Bolsa, Balcéo).

Sendo assim, o proximo topico versara sobre os procedimentos estatisticos.
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45. Procedimentos Estatisticos

As técnicas estatisticas e econométricas sdo mecanismos eficientes para extrair
informacdes Uteis para a gestdo de riscos, tomada de decisdo e desenvolvimento de pesquisas
(DUARTE; LAMOUNIER; TAKAMATSU, 2007; MORETTIN; BUSSAB, 2017; GODOI,
2018), pois os agentes econdmicos nem sempre “agem da mesma forma, analisam as
informacd@es a partir de critérios técnicos semelhantes, aplicam o bom senso nas tomadas de
decisdo ou tém os mesmos interesses” (GOMES et al., 2018, p. 114).

Assim, para aceitar ou rejeitar as hipoOteses construidas para a pesquisa utiliza-se o
software EViews 10 Student Lite. A pesquisa apresenta a analise da estatistica descritiva, a
correlacdo entre as variaveis, os testes de regressdes nos modelos empilhado (pooled), de efeitos
fixos (fixed effects) e de efeitos aleatdrios (random effects), os testes F de Chow, de Breuschi-
Pagan e de Hausman. Além do teste de Durbin-Watson, os testes de significancia estatistica
usados séo o p-valor (p-value) e o coeficiente de determinacdo R? ajustado. Sendo assim, o

proximo subtdpico versara sobre as medidas de estatistica descritiva.

45.1. Medidas de Estatistica Descritiva

“A analise da estatistica descritiva é utilizada para descrever e analisar fendmenos
coletivos, mediante o uso de medidas de posicao ou de tendéncia central; medidas de dispersao;
medidas de ordenacéo ou separatrizes; medidas de assimetria; e medidas de curtose” (GODOI,
2018, p. 63). Esse subtdpico apresenta uma breve descri¢do das principais medidas de estatistica
descritiva empregadas na pesquisa. “Medidas de posi¢do ou de tendéncia central sdo utilizadas
para representar fenémenos coletivos através de um unico valor, fornecendo uma ideia geral a
respeito do fato ou fendmeno analisado” (GODOI, 2018, p. 63). Com relacéo a essas medidas,
a pesquisa utiliza a média aritmética (x) e a mediana (Me).

A media aritmética (x) é “um modelo estatistico simples do centro da distribuicdo dos
escores” (FIELD, 2009, p. 652) que pode ser obtida pela soma das observagdes dividida pelo
numero delas (WOOLDRIDGE, 2006; MORETTIN; BUSSAB, 2017). Ja a mediana (Me), essa
representa o escore do meio ou a posicdo central de um conjunto ordenado de observacoes.
Quando o nimero de observacdes € par, a mediana € concebida pela média aritmética das duas
observacdes centrais da série ordenada (FIELD, 2009; MORETTIN; BUSSAB, 2017).
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“Medidas de dispersdo sdo utilizadas para avaliar o grau de variabilidade, ou disperséo
propriamente dita, dos valores das variaveis em torno da média” (GODOI, 2018, p. 64). Como
medidas de dispersdo, a pesquisa apresenta informacdes referentes a0 maximo (X;,s,), ao
minimo (X,,i») € ao desvio-padrdo. O desvio-padrédo ¢ “uma estimativa da variabilidade média
(espalhamento) de um conjunto de dados mensurado na mesma unidade de mensuragdo dos
dados originais. Ele é a raiz quadrada da variancia” (FIELD, 2009, p. 646). A variancia ¢ “uma
medida de extensdo na distribui¢ao de uma variavel aleatoria” (WOOLDRIDGE, 2006, p. 663).

Sendo assim, o préximo subtdpico versara sobre a correlacao entre as variaveis.

4.5.2. Correlacdo entre as Variaveis

Por meio da associacdo entre as variaveis € possivel verificar a relacéo entre essas, fazer
analises e descobrir possiveis conclusdes. Cabe destacar que a covariancia ¢ “uma medida do
relacionamento médio entre duas variaveis” (FIELD, 2009, p. 645). Para superar o problema
da dependéncia da escala de mensuracao, é necessario “converter a covariancia em um conjunto
padrdo de unidades. Esse processo é conhecido como padronizacdo” (FIELD, 2009, p. 128). A
padronizacao da covariancia é conhecida como coeficiente de correlacdo (FIELD, 2009).

No que tange a esse aspecto, o coeficiente de correlagcdo de Pearson ou o coeficiente de
correlacdo momento produto de Pearson é uma medida padronizada que informa o quanto o
valor de uma variavel aleatoria é capaz de influenciar as outras ou pode ser visto como uma
“medida da dependéncia linear entre duas variaveis aleatorias que ndo depende das unidades de
medida” (WOOLDRIDGE, 2006, p. 646). Esse pode ter o valor de —1, que indica associacéo
negativa perfeita (2 medida que uma varidvel muda, a outra muda na dire¢do oposta pela mesma
quantia) passando por 0 (a medida que uma variavel muda, a outra ndo muda) até +1, que indica
associacdo positiva perfeita - a medida que uma variavel muda, a outra muda na mesma direcao
pela mesma quantia (FIELD, 2009; GUJARATI; PORTER, 2011).

Nesse sentido, a matriz estrutural € uma matriz de analise que mostra os coeficientes de
correlacdo entre todas as variaveis (FIELD, 2009). Na matriz de correlacdo, as entradas na
diagonal principal (vdo do canto esquerdo superior para o canto direito inferior) “mostram a
correlacdo de uma variavel com ela mesma, o que € sempre 1, por definicéo, e as entradas fora
da diagonal principal sdo as correlacGes entre pares de variaveis” (GUJARATI; PORTER,
2011, p. 355). Para interpretacdo do coeficiente de correlacdo de Pearson podem ser adotados

0s seguintes indices e parametros apresentados no Quadro 10.
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Quadro 10 - Interpretacdo do Coeficiente de Correlacdo

A Interpretacé@o com base em £ Interpretacdo com base em Levin,
Parametros Callegari-Jacques (2003) Indice Fox e Forde (2014)
-1,00 | Correlacdo negativa perfeita
0,00 <p<0,30 |Correlagdo linear fraca -0,60 | Correlac@o negativa forte
-0,30 | Correlacdo negativa moderada
0,30<p<0,60 iCorrelacdo linear moderada -0,10 | Correlacdo negativa fraca
0,00 | Nenhuma correlacéo
0,60<p<0,90 Correlacdo linear forte 0,10 i Correlacéo positiva fraca
0,30 i Correlacdo positiva moderada
0,90<p<1,00 Correlagdo linear muito forte 0,60 | Correlagdo positiva forte
1,00 | Correlacdo positiva perfeita

Fonte: Elaboracdo propria com dados obtidos em Callegari-Jacques (2003), e Levin, Fox e Forde (2014).

Variaveis que apresentam correlacdo ao longo do tempo ou espago sdo
autocorrelacionadas. A matriz de correlacdo é Util para avaliar se 0s previsores estdo inter-
relacionados e verificar se hd multicolinearidade (FIELD, 2009). A multicolinearidade é uma
“correlagdo entre variaveis independentes” (WOOLDRIDGE, 2006, p. 658) ou uma situacdo
em que duas ou mais variaveis apresentam um relacionamento linear proximo (FIELD, 2009,

p. 652). Sendo assim, 0 préximo subtdpico versara sobre os modelos de regressao.

4.5.3. Modelos de Regressdo com Dados em Painel

O modelo economeétrico pode ser visto como uma equacgdo que relaciona “a variavel
dependente a um conjunto de variaveis explicativas e distdrbios ndo observados, quando
parametros populacionais desconhecidos determinam o efeito ceteris paribus de cada variavel
explicativa” (WOOLDRIDGE, 2006, p. 657). “Dentre as tecnicas estatisticas que vem
ganhando destaque na literatura estrangeira esta inserida a metodologia dos modelos para Dados
em Painel, que consistem de observagdes de n entidades para dois ou mais periodos de tempo”
(DUARTE; LAMOUNIER; TAKAMATSU, 2007, p. 2).

Ressalta-se que o modelo de dados em painel ou dados longitudinais pode ser
considerado “como uma combinacdo entre dados de corte transversal e de séries temporais
permitindo o controle da heterogeneidade” (DUARTE; LAMOUNIER; TAKAMATSU, 2007,
p. 1). Quando o painel é equilibrado ou balanceado, as mesmas unidades aparecem em cada
periodo de tempo. Quando o painel ndo é equilibrado ou desbalanceado, algumas unidades ndo
aparecem em cada periodo de tempo que pode ocorrer devido a reducdo de amostra. Ademais,
0 painel pode ser curto ou longo. No painel curto, 0 niumero de periodos de tempo € menor que
0 nimero de observacdes na amostra e no painel longo, o nimero de periodos de tempo é menor

que o numero de observacGes na amostra (WOOLDRIDGE, 2006; MORAES, 2016).
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As principais vantagens desse modelo estéo relacionadas ao fato de ele tolerar maior
quantidade de informacdes e maior variabilidade de dados; apresentar maior eficiéncia na
estimacdo; permitir 0 exame de como as variaveis, ou a relacdo entre elas, muda
dinamicamente; exibir menor colinearidade; permitir a remocdo do impacto de algum viés nas
variaveis omitidas no resultado da regressao; e oferecer respaldos estatisticos e econométricos
para a pesquisa cientifica ao transmitir maior credibilidade aos possiveis trabalhos
desenvolvidos, pelo seu maior rigor metodologico (MARQUES, 2000; DUARTE;
LAMOUNIER; TAKAMATSU, 2007; FAVERO, 2013; MORAES, 2016). O modelo geral
para dados em painel é representado por:

Yie = Boit + BiieX1it +--- + BnicXkic + €ir %)

Cabe destacar que a regressao multipla é “uma extensdo da regressao simples na qual
uma saida € prevista por uma combinacao linear de duas ou mais variaveis previsoras. A saida
do modelo € representada por Y e cada previsor é representado por x” (FIELD, 2009, p. 654).
O coeficiente Beta (f) ou coeficiente padronizado mede a alteragdo no desvio-padrdo na
variavel dependente dado uma variacdo de um desvio-padrdo em uma variavel independente
(WOOLDRIDGE, 2006). Cada previsor tem um coeficiente de regressdo f; associado a ele e
Bo € o valor da saida quando os previsores apresentam os valores zerados (FIELD, 2009).

Em relacdo a isso, 0 “f, refere-se ao parametro de intercepto e 8, ao coeficiente angular
correspondente a k-ésima variavel explicativa do modelo” (DUARTE; LAMOUNIER;
TAKAMATSU, 2007, p. 3). O “subscrito i denota os diferentes individuos e o subscrito t
denota o periodo de tempo que estd sendo analisado” (DUARTE; LAMOUNIER;
TAKAMATSU, 2007, p. 3). A equacao contém um termo de erro e;; que € uma variavel que
pode contemplar fatores ndo observados que afetam a variavel dependente ou erros de medida
na variavel dependente ou nas variaveis independentes observadas (WOOLDRIDGE, 2006).

Acrescenta-se que a definicdo de residuo esta relacionada a diferenca entre o valor real
e o valor estimado. H& um residuo para cada observacdo na amostra utilizada para obter a reta
de regressdo. O MQO é um método para estimar os parametros da regressdao multipla obtido
pela minimizacdo da soma dos quadrados dos residuos. Os estimadores de MQO sdo 0s
melhores estimadores lineares ndo viesados ou eficientes (BLUE), pois apresentam variancia
minima (WOOLDRIDGE, 2006; GUJARATI; PORTER, 2011).
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Ha trés principais abordagens para a analise de regressao com dados em painel que sdo
0 modelo empilhado ou agrupado ou pooled ordinary least square (pols ou pooled), 0 modelo
com efeitos fixos (fixed effects) e 0 modelo com efeitos aleatdrios ou de erro de componentes
(radom effects). O modelo pooled empilha as observactes e estima a regressdo. O
comportamento desse modelo é mais simples e uniforme, mas pode apresentar limitagdes por
desconsiderar as dimensdes de tempo e espaco, por considerar que os dados sdo homogéneos e
por camuflar a heterogeneidade (variagcdo) que pode existir entre as variaveis e fazer com que
os coeficientes estimados na equacao sejam tendenciosos e inconsistentes (MORAES, 2016).

O modelo de efeitos fixos (EF) combina todas as observac¢des, ao permitir que cada
unidade de corte transversal (cross-section) tenha sua propria variavel dummy para capturar a
heterogeneidade. Esse modelo “pretende controlar os efeitos das varidveis omitidas que variam
entre individuos e permanecem constantes ao longo do tempo” (DUARTE; LAMOUNIER,;
TAKAMATSU, 2007, p. 6), ao passo que o intercepto pode diferir entre os individuos, mas ndo
se altera com o tempo. Apesar do modelo de efeitos fixos fornecer limitacdes de ndo ser capaz
de identificar o impacto das variaveis que ndo mudam ao longo do tempo, esse pode ser
plausivel quando as entidades incluidas na amostra constituem toda a populagdo (MORAES,
2016) e quando h& varidveis ndo observadas ou omitidas da regressio (DUARTE;
LAMOUNIER; TAKAMATSU, 2007).

Nesse contexto, o modelo de efeitos aleatorios (EA) possui suposi¢des semelhantes ao
do modelo de efeitos fixos, isto €, “o intercepto varia de um individuo para o outro, mas nao ao
longo do tempo, e 0s parametros resposta sdo constantes para todos os individuos e em todos
os periodos de tempo. A diferenca entre os dois modelos refere-se ao tratamento do intercepto”
(DUARTE; LAMOUNIER; TAKAMATSU, 2007, p. 8-9). No modelo de efeitos fixos, 0s
interceptos sdo parametros fixos e no modelo de efeito aleatorios, os interceptos sao parametros
variaveis (DUARTE; LAMOUNIER; TAKAMATSU, 2007). Apesar do modelo de efeitos
aleatorios apresentar uma limitacdo de utilizar o valor médio dos interceptos de corte
transversal, esse modelo enumera o impacto das variaveis explicativas que ndo variam ao longo
do tempo e pode produzir estimativa mais eficiente por causa da menor quantidade de
parametros, ou seja, sem dummies ou transformacéo intragrupo (MORAES, 2016).

Alguns testes podem ser realizados para a escolha no modelo econométrico mais
adequado e mais consistente para a analise da regressdao de dados em painel. O resumo da

interpretacédo dos resultados desses testes pode ser apresentado no Quadro 11.
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Quadro 11 — Interpretacao de Alguns Testes para a Escolha do Modelo Econométrico de Dados em Painel

Teste F de Chow Teste de Breusch-Pagan Teste de Hausman
Ho: utilizar pooled Ho: utilizar pooled Ho: utilizar EA
Ha1: utilizar EF Hu: utilizar EA Ha1: utilizar EF

Fonte: Elaboracédo propria com dados obtidos em Moraes (2016, p. 35).

Nesse aspecto, o teste F de Chow verifica a estabilidade estrutural de um modelo de
regressao, isso permite examinar a melhor alternativa entre o0 modelo pooled e 0 modelo de
efeitos fixos. A hipotese nula (Ho) desse teste examina se 0s interceptos sdo iguais para toda a
amostra, nesse caso 0 modelo pooled é preferivel. Por outro lado, a hipdtese alternativa (Hi)
desse teste examina se 0s interceptos sdo diferentes para toda a amostra, nesse caso o0 modelo
de efeitos fixos € preferivel. Se o p-valor apresentar significancia estatistica (p-valor < 0,05),
rejeita-se a hipotese nula (Ho) e o modelo de efeitos fixos é tido como a melhor opgéo
metodoldgica. Contrariamente, se 0 p-valor ndo apresentar significancia estatistica (p-valor >
0,05), aceita-se a hipotese nula (Ho) e o pooled é tido como a melhor opcdo metodoldgica
(GUJARATI; PORTER, 2011; MORAES, 2016; GODOI, 2018).

No que tange ao teste de Breusch-Pagan, esse verifica a heteroscedasticidade (variancia
do termo de erro e;;), na qual os residuos quadrados MQO sao regredidos sobre as variaveis
explicativas no modelo (WOOLDRIDGE, 2006), isso permite examinar a melhor alternativa
entre 0o modelo pooled e 0 modelo de efeitos aleatdrios. A hip6tese nula (Ho) desse teste examina
se a variacdo dos residuos que refletem diferencas individuais é igual a zero, nesse caso 0
modelo pooled € preferivel. Por outro lado, a hipotese alternativa (H:) desse teste examina se a
variacdo dos residuos que refletem diferencas individuais é diferente de zero, nesse caso 0
modelo de efeitos aleatdrios € preferivel. Se o p-valor apresentar significancia estatistica (p-
valor < 0,05), rejeita-se a hipdtese nula (Ho) e 0 modelo de efeitos aleatorios é tido como a
melhor opcdo metodoldgica. Contrariamente, se o p-valor ndo apresentar significancia
estatistica (p-valor > 0,05), aceita-se a hipotese nula (Ho) e 0 pooled é tido como a melhor opcéo
metodoldgica (GUJARATI; PORTER, 2011; MORAES, 2016).

Em relagcdo ao teste de Hausman, esse € usado para comparar os estimadores dos
modelos de efeitos fixos e aleatdrios para indicar qual deles se ajusta melhor aos dados. A
hipdtese nula (Ho) desse teste examina se os estimadores dos modelos de efeitos aleatorios e de
efeitos fixos ndo diferem substancialmente, nesse caso o modelo de efeitos aleatdrios é
preferivel. Por outro lado, a hipdtese alternativa (H1) desse teste examina se 0s estimadores dos
modelos de efeitos aleatorios e de efeitos fixos diferem substancialmente, nesse caso o0 modelo

de efeitos fixos é preferivel. Se o p-valor apresentar significancia estatistica (p-valor < 0,05),
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rejeita-se a hipotese nula (Ho) e o modelo de efeitos fixos é tido como a melhor opgéo
metodoldgica. Contrariamente, se o p-valor ndo apresentar significancia estatistica (p-valor >
0,05), aceita-se a hipotese nula (Ho) e 0 modelo de efeitos aleatdrios é tido como a melhor opcéo
metodolégica (GUJARATI; PORTER, 2011; MORAES, 2016; GODOI, 2018).
Considerou-se oportuno citar, de modo resumido, quais sdo as principais analises
utilizadas para avaliar os resultados da regressao linear maltipla. No tocante a esse assunto, o
teste de significancia estatistica (p-valor) é usado para testar as hipdteses e a analise dos
coeficientes € utilizada para verificar o comportamento das variaveis. Além disso, o coeficiente
de determinacéo R? ajustado é usado para medir a adequagio do modelo estatistico adotado na
regressdo linear multipla, em relacdo aos valores observados, isso serve para verificar o quanto
a variabilidade na variavel dependente pode ser explicada pelo efeito da variabilidade das
variaveis independentes (WOOLDRIDGE, 2006; FIELD, 2009; GUJARATI; PORTER, 2011).
Acrescenta-se que na analise dos resultados da regressdo linear mudltipla, a
independéncia dos residuos é avaliada por meio do teste de Durbin-Watson (D). “O teste de
Durbin-Watson mede a correlacdo entre cada termo de erro e o termo de erro da observacao
imediatamente anterior” (BRITO; CORRAR; BATISTELLA, 2007, p. 14). Alguns valores
criticos inferiores (lower - dL) e superiores (upper - dU) para interpretar o D no nivel de

significancia de 5% podem ser observados nas Tabelas 10 e 11.

Tabela 10 — Valores Criticos Inferiores e Superiores para o Teste de Durbin-Watson (k=1 até k=10)

k=1 k=2 k=3 k=4 k=5 k=6 k=7 k=8 k=9 k=10

n

dt [du |du [du [dL |du |dL [du [dL [du |dL [du [dL [du |dL [du [dL [du |dL |du

15 108 136 09 154 082 1,75 069 197 056 221 045 247 034 273 025 298 016 322 0,11 344
20 1,20 1,41 110 154 100 168 09 183 0,79 199 069 216 060 234 050 252 042 2,70 034 289
25 129 145 121 155 112 166 104 1,77 09 189 087 201 0,78 214 0,70 228 062 242 054 256
30 135 149 128 157 121 165 114 1,74 107 183 100 193 093 203 085 214 0,78 225 0,71 236
40 144 154 139 160 1,34 166 129 1,72 123 1,79 118 185 112 192 106 200 1,01 207 095 215
50 150 159 146 163 142 167 138 1,72 134 177 129 182 125 188 120 193 116 199 111 204
65 157 163 154 166 150 1,70 147 1,73 144 1,77 140 181 137 184 134 188 130 192 127 197
70 158 164 155 167 152 1,70 1,49 1,74 146 1,77 143 180 140 184 137 187 134 191 131 195
75 160 165 157 1,68 154 1,71 151 174 149 177 146 180 143 183 140 187 137 19 134 194
80 161 166 159 169 156 1,72 153 1,74 151 1,77 148 180 145 183 143 186 140 1,89 137 193
8 162 167 160 1,70 157 1,72 155 1,75 152 1,77 150 180 147 183 145 186 142 189 140 192
90 163 168 161 1,70 159 1,73 157 1,75 154 178 152 180 149 183 147 185 145 188 142 191
95 164 169 162 1,71 160 1,73 158 1,75 15 1,78 154 180 151 183 149 185 147 188 144 190
100 165 169 163 1,72 161 1,74 159 1,76 157 1,78 155 180 153 183 151 185 148 187 146 1,90
150 1,72 1,75 1,71 1,76 169 1,77 168 1,79 167 180 165 182 164 183 162 185 161 186 159 188
200 1,76 1,78 1,75 1,79 1,74 180 1,73 181 1,72 182 1,71 183 1,70 184 169 185 168 1,86 167 1,87

Fonte: Elaboragéo propria com dados de Durbin e Watson (1951, p. 173), e Savin e White (1977, p. 1994).
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Tabela 11 — Valores Criticos Inferiores e Superiores para o Teste de Durbin-Watson (k=11 até k=20)

k=11 k=12 k=13 k=14 k=15 k=16 k=17 k=18 k=19 k=20

n

dt |du |dt [du |du [du |du [du |du [du [dL [du [dL |du [dL |du [dL |du |dL [du

15 - - - - - - - -
20 0,26 306 020 323 015 340 0,10 354 006 368 - - - - - - - - - -
25 047 2,70 040 284 0,34 298 028 312 022 325 017 338 0,13 349 009 3,60 007 3,70 004 3,79
30 064 248 058 259 051 2,71 045 282 039 294 034 305 029 316 024 327 020 337 016 3,46
40 09 223 084 231 0,79 238 0,73 247 068 25 063 264 058 272 053 281 048 289 043 297
50 1,06 210 1,02 216 097 223 093 229 088 235 084 241 0,79 248 0,75 254 0,70 2,61 0,66 2,68
65 123 201 120 205 1,16 208 112 214 1,09 218 105 223 1,02 228 098 232 094 237 091 242
70 1,27 199 124 203 1,21 207 117 211 1,14 215 111 219 1,07 223 104 228 101 232 097 236
75 131 197 128 201 125 204 122 208 118 212 115 216 112 220 109 224 106 228 103 232
80 1,34 19 131 1,9 128 202 125 206 122 209 120 213 117 217 114 220 1,11 224 108 228
85 1,37 195 134 19 132 201 129 204 126 207 123 211 121 214 118 217 115 221 112 224
90 1,40 194 137 197 134 200 132 203 129 206 127 209 124 212 121 215 1,19 218 116 221
95 142 193 139 19 137 19 135 201 132 204 130 207 127 210 125 213 122 216 120 219
100 144 192 142 19 139 197 137 200 135 203 132 205 130 208 128 211 125 214 123 216
150 1,58 1,89 15 191 155 192 154 194 152 19 150 197 149 199 147 201 146 202 144 204
200 165 189 164 190 163 191 162 192 151 193 160 194 159 196 158 197 157 198 155 1,99

Fonte: Elaboragéo propria com dados de Savin e White (1977, p. 1995).

Nas Tabelas 10 e 11, o n simboliza o numero de observacdes e 0 k representa 0 nUmero
de variaveis explicativas excluindo o termo constante. “O tamanho da estatistica de Durbin-
Watson depende do namero de previsores no modelo e do numero de observagdes” (FIELD,
2009, p. 657). Em um modelo de série temporal ou de dados em painel, pode ocorrer
autocorrelacdo, que significa correlacdo serial entre os erros ou residuos do modelo em
diferentes periodos de tempo (WOOLDRIDGE, 2006). Sendo assim, o resumo da regra de

decisédo para interpretar o teste D pode ser visto no Quadro 12.

Quadro 12 — Regra de Decisao para Interpretar o Teste de Durbin-Watson (D)

Regra de Decisdo Interpretacéo

D <dL: Possivelmente ha evidéncia de autocorrelagdo positiva

D >duU: Possivelmente ndo h4 evidéncia de autocorrelagdo positiva
dUu<D<4-dU: Possivelmente ndo ha evidéncia de autocorrelagédo
4-dL<D<4: Possivelmente ha evidéncia de autocorrelagdo negativa
Outro: Inconclusivo

Fonte: Elaboracdo propria com dados de Durbin e Watson (1951).

Dessa forma, 0 modelo de dados em painel foi escolhido por possibilitar a avaliacdo da
relacdo entre as varidveis, ao permitir que se elabore inferéncias sobre o que se pretende
pesquisar. Além disso, a metodologia € capaz “de identificar e mensurar os efeitos que nao sdo
possiveis de serem detectados por meio da analise de dados em corte transversal ou de séries
temporais isoladamente” (DUARTE; LAMOUNIER; TAKAMATSU, 2007, p. 3). O estudo
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envolveu duas regressdes. Para essa pesquisa, as equacgdes previstas com base nas variaveis

selecionadas podem ser assim descritas:

D_PCLD;, = By + B1LL;s + B2ROA; + [3CRED; ¢ + B,TAM; + SsCAP; . + BeIB;¢ + B;RWA;+ + BgPR; ¢ +
BoPCLDpisc;, + BroPCLDpisc; 1y + B11PCLDpisc; 5y +B12PCLDpisc; (3 + B13PCLDpisc; () +
B14D_PCLD; -1 T BisD_PCLD; -2t Bi¢D_PCLD; -3t B17D_PCLD; -4 T P18ACOES; ¢ + &; ¢ (10)

Em que: D_PCLD (Despesas com Provisdo para Créditos de Liquidacdo Duvidosa); LL (Lucro Liquido excluindo
as Despesas com PCLD); ROA (Rentabilidade dos Ativos); CRED (Operacdes de Crédito); TAM (Tamanho);
CAP (Capital Contabil); 1B (indice de Basileia); RWA (Ativos Ponderados pelo Risco); PR (Patriménio de
Referéncia); PCLD pisc (PCLD Discriciondria); PCLD bisc (t-1) (PCLD Discricionaria do Trimestre Anterior);
PCLD npisc (t-2) (PCLD Discricionaria de 2 Trimestres Anteriores); PCLD bisc (t-3) (PCLD Discricionaria de 3
Trimestres Anteriores); PCLD bisc (t-4) (PCLD Discricionaria de 4 Trimestres Anteriores); D_PCLD (t-1)
(Despesas com PCLD do Trimestre Anterior); D_PCLD (t-2) (Despesas com PCLD de 2 Trimestres Anteriores);
D_PCLD (t-3) (Despesas com PCLD de 3 Trimestres Anteriores); D_PCLD (t-4) (Despesas com PCLD de 4
Trimestres Anteriores); e ACOES (Ac6es Ordinérias).

IB;y = Bo + B1RWA; ¢ + [,PR; ¢ + B3CAP; + BoCRED; ¢ + sD_PCLD;; + S¢D_PCLD; -1+

B7D_PCLD; ¢—2) + PBgD_PCLD; -3y + BoD_PCLD;(r—4) + B1oPCLDpisc; , + B11PCLDpisc; 1y +
B12PCLDpisc; 5y + B13PCLDpisc; 5y + B1aPCLDpisc; gy + P1sROA;¢ + B16ACOES;, + B1;TAM;e +
BigLLit + &t (11)

Em que: 1B (indice de Basileia); RWA (Ativos Ponderados pelo Risco); PR (Patrimonio de Referéncia); CAP
(Capital Contéabil); CRED (Operagfes de Crédito); D_PCLD (Despesas com PCLD); D_PCLD (t-1) (Despesas
com PCLD do Trimestre Anterior); D_PCLD (t-2) (Despesas com PCLD de 2 Trimestres Anteriores); D_PCLD
(t-3) (Despesas com PCLD de 3 Trimestres Anteriores); D_PCLD (t-4) (Despesas com PCLD de 4 Trimestres
Anteriores); PCLD pisc (PCLD Discricionaria); PCLD pisc (t-1) (PCLD Discricionaria do Trimestre Anterior);
PCLD pisc (t-2) (PCLD Discricionaria de 2 Trimestres Anteriores); PCLD bisc (t-3) (PCLD Discricionaria de 3
Trimestres Anteriores); PCLD bisc (t-4) (PCLD Discricionaria de 4 Trimestres Anteriores); ROA (Rentabilidade
dos Ativos); ACOES (Acoes Ordinarias); TAM (Tamanho); e LL (Lucro Liquido excluindo as Despesas com
PCLD).

Assim, com base nas informacdes obtidas pelos testes de regressdo linear multipla do
software EViews 10 Student Lite, sdo apresentados os resultados para validacao da andlise da
estatistica descritiva, da matriz de correlacdo entre as variaveis, dos testes de regressdo linear
multipla e da significancia estatistica das variaveis da pesquisa. Adotar-se-4 um meétodo de
comparacao dos resultados. O intuito é obter uma analise de resultados diferenciada. Espera-se
que os resultados obtidos demonstrem que o IB é uma métrica vulneravel ao uso do

gerenciamento de resultados. Sendo assim, a proxima se¢do versara sobre esse assunto.
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S. RESULTADOS DA PESQUISA

A analise do gerenciamento de resultados dos maiores bancos de capital aberto no
Brasil, configura-se na formacgé&o de um conjunto de dados de corte transversal com os 4 bancos
associados a uma serie temporal de 33 trimestres, totalizando 132 observacdes. Trata-se de um
painel longo, quando o nimero de periodos de tempo é maior que o nimero de dados de corte
transversal, e do tipo balanceado pelo fato de cada unidade de corte transversal ter o mesmo
numero de observacgdes (GODOI, 2018).

Os proximos topicos apresentam o0s resultados relacionados a: analise das variaveis
inseridas no modelo econométrico por meio dos resultados da estatistica descritiva; exame da
matriz de correlacdo com os coeficientes de Pearson apresentados para as variaveis da pesquisa;
e aplicacdo das regressdes com dados em painel (modelos pooled, efeitos fixos e efeitos

aleatorios). Sendo assim, o proximo topico versara sobre a analise da estatistica descritiva.

5.1. Andlise da Estatistica Descritiva

Por meio da andlise da estatistica descritiva, “obtém-se uma descricdo do
comportamento do conjunto de dados da pesquisa” (GODOI, 2018, p. 72). Sdo apresentadas
medidas de tendéncia central, como a media aritmética (x) e a mediana (Me); e medidas de
dispersdo, como o valor maximo (X;,,5,), 0 valor minimo (X,,,;,,) € o desvio-padrao.

Os dados da analise da estatistica descritiva totalizam os 4 principais bancos de capital
aberto no Brasil que integram a amostra da pesquisa que contempla 132 observac6es. Optou-se
por descrever os resultados obtidos para as varidveis dependentes da pesquisa (D_PLCD e IB)
e comentar os resultados para as variaveis independentes de modo geral. A Tabela 12 apresenta

os resultados da estatistica descritiva para as variaveis da pesquisa.
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Tabela 12 — Estatistica Descritiva das Variaveis da Pesquisa

Variavel Média Mediana Maximo Minimo Desvio-Padrao

D_PCLD 0,019958 -0,000684 1,227005 -0,490271 0,232982
IB 0,000184 0,001316 0,161783 -0,181087 0,056862
LL 0,031281 0,010240 2,500397 -0,681360 0,292436
ROA 0,531293 -0,019824 59,571030 -3,606028 5,758555
CRED 0,004486 -0,009592 0,899072 -0,454827 0,169962
TAM 0,001380 0,001315 0,009993 -0,004344 0,001972
CAP -0,002507 -0,000429 0,110348 -0,195921 0,045483
RWA 0,018214 0,022214 0,127590 -0,078719 0,044140
PR 0,016988 0,017678 0,192999 -0,112292 0,048826
PCLD D 0,021276 -0,007346 2,009921 -1,000000 0,283539
PCLD D (t-1) 0,020381 -0,008261 2,009921 -1,000000 0,283779
PCLD D (t-2) 0,012469 -0,009495 2,009921 -1,000000 0,282163
PCLD D (t-3) 0,017795 -0,008261 2,009921 -1,000000 0,280076
PCLD_D_(t-4) 0,010012 -0,017100 2,009921 -1,000000 0,282996
D _PCLD_(t-1) 0,013969 -0,010025 1,227005 -0,490271 0,230261
D_PCLD_(t-2) 0,009676 -0,012521 1,227005 -0,490271 0,231013
D_PCLD_(t-3) 0,015201 -0,012191 1,227005 -0,490271 0,227018
D _PCLD_(t-4) 0,008749 -0,013968 1,227005 -0,490271 0,228442
ACOES 0,047415 0,047104 0,598326 -0,358722 0,171248

Fonte: Dados da pesquisa.

Legenda: D_PCLD (Despesas com PCLD); IB (indice de Basileia); LL (Lucro Liquido excluindo as Despesas
com PCLD); ROA (Rentabilidade dos Ativos); CRED (Operac6es de Crédito); TAM (Tamanho); CAP (Capital
Contabil); RWA (Ativos Ponderados pelo Risco); PR (Patriménio de Referéncia); PCLD_D (PCLD
Discricionaria); PCLD_D (t-1) (PCLD Discricionaria do Trimestre Anterior); PCLD D (t-2) (PCLD
Discricionaria de 2 Trimestres Anteriores); PCLD_D_(t-3) (PCLD Discricionaria de 3 Trimestres Anteriores);
PCLD_D_(t-4) (PCLD Discricionaria de 4 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-1) (Despesas com PCLD do
Trimestre Anterior); D_PCLD (t-2) (Despesas com PCLD de 2 Trimestres Anteriores); D_PCLD (t-3)
(Despesas com PCLD de 3 Trimestres Anteriores); D_PCLD (t-4) (Despesas com PCLD de 4 Trimestres
Anteriores); e ACOES (Agdes Ordinarias).

Pode-se observar pelos resultados que as proxies D_PCLD e IB, utilizadas como
variaveis dependentes na pesquisa para representar o gerenciamento de resultados e o
gerenciamento de capital dos bancos, chegaram a apresentar variacGes negativas ao longo do
periodo da andlise, conforme pode ser observado nos valores minimos -0,490271% e -
0,181087%, respectivamente.

As medidas de posi¢do ou de tendéncia central média aritmética e mediana que foram
obtidas para as D_PCLD indicam os valores de 0,019958% e -0,000684%, respectivamente,
com desvio-padrdo de 0,232982, ou seja, hd variacgdo média em torno da propria média
aritmética. Em relacdo ao IB, a média obtida foi de 0,000184% e a mediana de 0,001316% com
medida de disperséo representada pelo desvio-padrdo de 0,056862, ou seja, ha variacdo média
em torno da propria média aritmética.

De modo geral, percebe-se que todas as variaveis independentes chegaram a apresentar

variagdes negativas ao longo do periodo da analise. Aléem disso, com excecdo da ROA, as
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médias aritméticas das varidveis estdo relativamente proximas das medianas e a variagdo média
do desvio-padrdo tende a ser em torno das médias aritméticas de cada variavel independente.

Considera-se oportuno explicar o resultado obtido na proxie ROA, usada como variavel
independente, que chegou a apresentar variacdo de retorno negativo ao longo do periodo da
andlise, conforme pode ser observado no valor minimo -3,606028%. As medidas de tendéncia
central média aritmética e mediana que foram obtidas para a ROA indicam os valores de
0,531293% e -0,019824%, respectivamente, com desvio-padrédo de 5,758555, ou seja, ha maior
grau de dispersao para essa variavel.

Por fim, a variacdo de retorno positivo na proxie ROA ao longo do periodo da anélise,
conforme pode ser observado no valor maximo de 59,571030%, pode ser explicar por uma
observacao identificada no Banco Santander (2018a) entre 0 2° trimestre de 2018 e o 3°
trimestre de 2018 em que ocorreu uma elevacdo no Resultado Operacional principalmente
causada pela reducdo nas Despesas da Intermediacdo Financeira preponderantemente devido a
reducdo na conta de Despesas com OperacGes de Empréstimos e Repasses. Sendo assim, o

proximo tépico versara sobre a analise da matriz de correlacéo.

5.2. Anadlise da Matriz de Correlagdo de Pearson

Por meio da matriz de correlacdo é analisada a existéncia de relacdo linear entre as
variaveis dependentes e independentes da pesquisa. Para tal, utiliza-se o Coeficiente de
Correlacdo de Pearson. Cabe ressaltar que a relacdo pode ser “isenta de qualquer implicagéo de
causa e efeito, pois o fato de duas varidveis aumentarem ou diminuirem juntas ndo significa
algum tipo de efeito direto ou indireto entre elas, afinal elas podem sofrer a influéncia de outras
variaveis resultando em forte correlagéo entre elas” (GODOI, 2018, p. 74).

Acrescenta-se que antes de gerar os resultados da Tabela 12, foi realizada uma rodagem
anterior que contemplava uma quantidade maior de variaveis independentes, no entanto, 4
varidveis (Rentabilidade do Patriménio Liquido - ROE; Passivo - P; Risco de Crédito —
RWAcpad; e Ibovespa — IBOV) foram retiradas do modelo teérico por demonstrarem indicios
de correlacdo linear forte ou correlagdo linear muito forte com as varidveis independentes de
Lucro Liquido excluindo as Despesas com PCLD (LL), Capital Contabil (CAP), Ativos
Ponderados pelo Risco (RWA) e Ac¢bes Ordinarias (ACOES). Dessa forma, a Tabela 13

apresenta os resultados da matriz de correlagdo de Pearson que contempla as 19 variaveis.
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Tabela 13 — Matriz de Correlacéo de Pearson

b pcLp |PCLD |PCLD |PCLD |PCLD |D_ D_ D_ D_

Variavel | 5z, | 1B LL ROA |CRED |TAM |caAp RWA | PR 5 D_ D D_ D PCLD |PCLD |PCLD |PCLD |ACOES
(1) (t-2) (t3) (t-4) (D) |2  |_@3) | _(t4)

D_PCLD 1,000

1B 0,098 1,000

LL 0784 0171 1,000

ROA 0,025 0002 -0024 1,000

CRED 0555 -0205 -0571 -0058 1,000

TAM 0177 0284 0205 0017 0151 1,000

CAP 0118 0507 0215 0003 -0,156 -0,647 1,000

RWA  -0,148 -0573 -0140 0063 0236 0532 -0,348 1,000

PR 0,008 0667 0082 0063 -0043 0137 0288 0225 1,000

PCLD.D 0627 0060 0542 0046 -0518 -0220 0111 -0,113 -0,028 1,000

iill)D - 0,207 0010 -0,160 -0,025 0,078 -0053 0007 -0057 -0,042 -0037 1,000

E)((I:-EI)D - 0213 0115 0122 -0008 -0120 -0,13 0114 -0217 -0061 0084 -0036 1,000

?(%)D - 0199 0018 -0167 -0181 0191 0054 0010 -0,004 0021 -0243 0092 -0018 1,000

f(?-IZ)D -0 0,079 0123 0099 0127 0016 0076 -0179 0019 -0,138 -0087 -0247 0090 -0,014 1,000

_D(Ii():LD 0429 0069 0332 -0100 0327 0173 -0,118 0088 -0010 -0269 0631 -0231 0237 -0205 1,000

?(IZ():LD 0232 0030 0104 0009 -0112 -0097 0021 -0094 -0058 0231 -0269 0635 -0226 0243 -0436 1,000

_D(I-F;():LD 0,105 0096 -0,106 -0,054 0019 -0044 0164 -0012 0107 -0033 0242 -0247 0626 -0215 0273 -0432 1,000

_D(E.F:SLD 0035 -0008 0022 0075 -0063 -0088 -0063 -0,118 -0,119 -0,039 -0,038 0235 0243 0635 -0,113 0278 -0422 1,000

ACOES 0316 0161 0271 0154 0468 -0227 0148 -0362 -0127 0193 -0170 0156 0050 0188 -0239 0041 0097 0173 1,000

Fonte: Dados da pesquisa.
Legenda: D_PCLD (Despesas com PCLD); IB (indice de Basileia); LL (Lucro Liquido excluindo as Despesas com PCLD); ROA (Rentabilidade dos Ativos); CRED
(Operacoes de Crédito); TAM (Tamanho); CAP (Capital Contébil); RWA (Ativos Ponderados pelo Risco); PR (Patriménio de Referéncia); PCLD_D (PCLD Discriciondria);
PCLD_D_(t-1) (PCLD Discricionaria do Trimestre Anterior); PCLD_D_(t-2) (PCLD Discricionaria de 2 Trimestres Anteriores); PCLD_D (t-3) (PCLD Discricionaria de 3
Trimestres Anteriores); PCLD_D _(t-4) (PCLD Discricionaria de 4 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-1) (Despesas com PCLD do Trimestre Anterior); D_PCLD_(t-2)
(Despesas com PCLD de 2 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-3) (Despesas com PCLD de 3 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-4) (Despesas com PCLD de 4 Trimestres

Anteriores); e ACOES (Agdes Ordinarias).
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Com base nos resultados, obtidos com a Correlagcdo de Pearson, sdo analisadas as
correlagdes lineares entre as variaveis independentes e as variaveis dependentes da pesquisa.
Optou-se por descrever os resultados obtidos para a relagdo das varidveis dependentes
(D_PLCD e IB) e comentar os resultados para a relacdo das varidveis independentes de modo
geral. Para interpretar os coeficientes de correlagdo, optou-se pela utilizacdo dos parametros de
Callegari-Jacques (2003), e Levin, Fox e Forde (2014) expostos anteriormente no Quadro 10
na pagina 73.

A variavel dependente Despesas com PCLD (D_PCLD) esta relacionada negativamente
com a Rentabilidade dos Ativos (ROA), com as OperacGes de Crédito (CRED), com o Tamanho
(TAM), com os Ativos Ponderados pelo Risco (RWA), com o Patriménio de Referéncia (PR),
com a PCLD Discricionaria do Trimestre Anterior (PCLD_D (t-1)), com a PCLD
Discricionaria de 3 Trimestres Anteriores (PCLD_D _(t-3)), com a PCLD Discricionéaria de 4
Trimestres Anteriores (PCLD_D _(t-4)), com as Despesas com PCLD do Trimestre Anterior
(D_PCLD_(t-1)) e com as Despesas com PCLD de 3 Trimestres Anteriores (D_PCLD_(t-3)).

As correlagdes lineares apresentadas pelas D_PCLD com a ROA (-0,025), com 0 TAM
(-0,177), com os RWA (-0,148), com o PR (-0,008), com a PCLD_D_(t-1) (-0,207), com a
PCLD_D_(t-3) (-0,199), com a PCLD_D (t-4) (-0,079) e com as D_PCLD_(t-3) (-0,105) séo
negativas e fracas. Enquanto que as correlagdes lineares apresentadas pelas D_PCLD com as
CRED (-0,555) e com as D_PCLD_(t-1) (-0,429) sdo negativas e moderadas.

Por outro lado, a variavel dependente D_PCLD esta relacionada positivamente com o
indice de Basileia (IB), com o Lucro Liquido excluindo as Despesas com PCLD (LL), com o
Capital Contabil (CAP), com a PCLD Discricionéaria (PCLD_D), com a PCLD Discricionéria
de 2 Trimestres Anteriores (PCLD_D (t-2)), com as Despesas com PCLD de 2 Trimestres
Anteriores (D_PCLD_(t-2)), com as Despesas com PCLD de 4 Trimestres Anteriores
(D_PCLD_(t-4)) e com as Ag¢des Ordinarias (ACOES).

As correlacdes lineares apresentadas pelas D_PCLD com o IB (0,098), com o CAP
(0,118), com a PCLD_D_(t-2) (0,213), com as D_PCLD_(t-2) (0,232) e com as D_PCLD_(t-
4) (0,035) sao positivas e fracas. Ja a correlacdo linear apresentada pelas D_PCLD com as
ACOES (0,316) é positiva e moderada. Enquanto que as correlages lineares apresentadas pelas
D _PCLD como LL (0,784) e com a PCLD_D (0,627) s&o positivas e fortes.

A variavel dependente IB esta relacionada negativamente com as CRED, com o TAM,
com os RWA, com a PCLD_D_(t-4), com as D_PCLD (t-1) e com as D_PCLD_(t-4). As

correlagdes lineares apresentadas pelo IB com as CRED (-0,205), com o TAM (-0,284), com a
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PCLD_D_(t-4) (-0,123), com as D_PCLD_(t-1) (-0,069) e com as D_PCLD_(t-4) (-0,008) séo
negativas e fracas. J& a correlacéo linear entre o IB e 0s RWA (-0,573) é negativa e moderada.

De outro modo, a variavel dependente IB esta relacionada positivamente com o LL, com
a ROA, com o CAP, com o PR, comaPCLD_D, comaPCLD D (t-1),comaPCLD_D (t-2),
comaPCLD_D (t-3),comas D _PCLD,comasD PCLD (t-2),comasD_ PCLD_(t-3) e com
as ACOES. As correlacdes lineares apresentadas pelo IB com o LL (0,171), com a ROA
(0,002), com a PCLD_D (0,060), coma PCLD_D_(t-1) (0,010), com a PCLD_D_(t-2) (0,115),
com a PCLD_D (t-3) (0,018), com as D_PCLD (0,098), com as D_PCLD_(t-2) (0,030), com
asD_PCLD_(t-3) (0,096) e com as ACOES (0,161) séo positivas e fracas. Ja a correlagdo linear
apresentada pelo IB com o CAP (0,507) é positiva e moderada. Enquanto que a correlacao
linear apresentada pelo IB com o PR (0,667) é positiva e forte.

Por fim, cabe destacar que nao ha correlacdo positiva perfeita ou negativa perfeita e nem
correlacdo linear muito forte entre as variaveis independentes, isso significa que o modelo
tedrico proposto possivelmente apresenta auséncia de multicolinearidade, ou seja, auséncia de
relacdo linear exata ou aproximadamente exata entre as variaveis independentes
(WOOLDRIDGE, 2006; FIELD, 2009). Sendo assim, o proximo topico versara sobre 0s
resultados obtidos nas regressdes com dados em painel.

5.3.  Testes de Regressdo com Dados em Painel

A anélise da regressao linear multipla € utilizada para descrever a estimacdo e inferéncia
do modelo (WOOLDRIDGE, 2006). As estimacOes para as regressdes com dados em painel
foram realizadas considerando as categorias de modelos econométricos — agrupado (pooled),
efeitos fixos (fixed effects) e efeitos aleatorios (random effects). Acrescenta-se que antes de
gerar os resultados do modelo com efeitos fixos (fixed effects), foi realizada uma rodagem
anterior que contemplava uma quantidade maior de variaveis independentes, no entanto, 5
variaveis (Ibovespa — IBOV; Indice Nacional de Precos ao Consumidor Amplo — IPCA;
Produto Interno Bruto — PIB; Taxa de Desemprego — DES; e Taxa de Juros Selic — SELIC)
forneceram um problema que impediu a geracdo do modelo com efeitos fixos (fixed effects).

Cabe destacar que essas 5 varidveis ndo apresentaram significancia estatistica nos
modelos agrupado (pooled) e com efeitos aleatorios (random effects). Dessa forma, essas 5
variaveis foram retiradas do modelo tedrico e as 2 regressdes foram rodadas com 1 variavel

dependente e 18 variaveis independentes. Nos préximos subtdpicos sdo apresentados 0S
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resultados obtidos com as regressdes com dados em painel para cada variavel dependente da
pesquisa (D_PCLD e IB), a andlise de testes auxiliares para a validacdo dos modelos e a

realizacdo dos comentarios aos resultados encontrados.
5.3.1. Resultados para a Regressdo com a Variavel Dependente Despesas com PCLD
A Tabela 14 apresenta os resultados para a regressdo com dados em painel no modelo

agrupado ou empilhado (pooled), analisando como varidvel dependente da pesquisa as
Despesas com PCLD (D_PCLD).

Tabela 14 — Regressdo com Dados em Painel (Modelo Pooled) — Variavel Dependente D_PCLD

Variavel Independente | Coeficiente \ Erro Padréo \ Estatistica t Probabilidade \ (o)
(Constante) 0,000142 0,017695 0,008023 0,9936

LL 0,459636 0,054847 8,380352 0,0000 ***
ROA -0,001954 0,002126 -0,919475 0,3598
CRED 0,004661 0,099794 0,046707 0,9628
TAM 4,691526 9,588669 0,489278 0,6256
CAP -0,320255 0,400744 -0,799152 0,4259

B -4,118699 3,568534 -1,154171 0,2509
RWA -4,075029 3,556696 -1,145734 0,2543

PR 3,878901 3,487425 1,112253 0,2684
PCLD_D 0,201401 0,055773 3,611070 0,0005 ***
PCLD_D_(t-1) -0,021589 0,058173 -0,371117 0,7112
PCLD_D_(t-2) 0,065559 0,058382 1,122940 0,2638
PCLD_D_(t-3) -0,048287 0,060222 -0,801823 0,4243
PCLD_D_(t-4) -0,069017 0,061136 -1,128903 0,2613
D_PCLD_(t-1) -0,137962 0,077464 -1,780983 0,0776 *
D_PCLD_(t-2) 0,037863 0,080197 0,472119 0,6378
D_PCLD_(t-3) 0,087275 0,081487 1,071037 0,2864
D_PCLD_(t-4) 0,050068 0,077105 0,649348 0,5174
ACOES 0,104391 0,088368 1,181320 0,2400

R2 0,725004 - C ’

R? ajustado 0,681199 (a) Estatisticamente significativo ao nivel de:

- ***100; **5%:; e *10%.
Durbin-Watson 2,113905

Periodos Incluidos: 33 (2010Q4 — 2018Q4)
Cross-Sections incluidas: 4 (BBDC, BBAS, ITUB, SANB)
Total de observacGes no Painel Balanceado: 132

Fonte: Dados da pesquisa.

Legenda: D_PCLD (Despesas com PCLD); LL (Lucro Liquido excluindo as Despesas com PCLD); ROA
(Rentabilidade dos Ativos); CRED (Operagdes de Crédito); TAM (Tamanho); CAP (Capital Contabil); IB (indice
de Basileia); RWA (Ativos Ponderados pelo Risco); PR (Patrimbnio de Referéncia); PCLD_D (PCLD
Discricionaria); PCLD_D_ (t-1) (PCLD Discricionaria do Trimestre Anterior); PCLD D (t-2) (PCLD
Discricionaria de 2 Trimestres Anteriores); PCLD_D_(t-3) (PCLD Discricionaria de 3 Trimestres Anteriores);
PCLD_D_(t-4) (PCLD Discricionaria de 4 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-1) (Despesas com PCLD do
Trimestre Anterior); D_PCLD_(t-2) (Despesas com PCLD de 2 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-3)
(Despesas com PCLD de 3 Trimestres Anteriores); D_PCLD _(t-4) (Despesas com PCLD de 4 Trimestres
Anteriores); e ACOES (Ac¢6es Ordindrias).
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Os resultados da estimacao da regressdo com dados em painel pelo modelo com efeitos

fixos (fixed effects) sdo apresentados na Tabela 15.

Tabela 15 — Regressdo com Dados em Painel (Efeitos Fixos) — Variavel Dependente D_PCLD

Variavel Independente | Coeficiente |Erro Padrdo |Estatisticat [ Probabilidade [ ()
(Constante) 0,016839 0,018713 0,899848 0,3710

LL 0,409766 0,058312 7,027129 0,0000 ***
ROA -0,000521 0,002202 -0,236535 0,8136
CRED -0,101914 0,123816 -0,823103 0,4130
TAM 0,434701 10,891510 0,039912 0,9683

CAP -0,247548 0,472442 -0,523975 0,6018

IB -3,495037 4,097301 -0,853010 0,3963
RWA -3,528355 3,988376 -0,884660 0,3791

PR 2,741816 3,979336 0,689013 0,4929
PCLD D 0,176830 0,070152 2,520679 0,0138 ***
PCLD_D (t-1) -0,024675 0,066620 -0,370379 0,7121
PCLD D_(t-2) 0,081216 0,066816 1,215522 0,2278
PCLD D (t-3) -0,078122 0,068587 -1,139026 0,2582
PCLD_D_(t-4) 0,001774 0,067305 0,026355 0,9790

D _PCLD (t-1) -0,264582 0,091257 -2,899307 0,0049 ***
D_PCLD_(t-2) -0,061335 0,101868 -0,602106 0,5488

D _PCLD (t-3) 0,098953 0,108014 0,916119 0,3624
D_PCLD_(t-4) -0,041045 0,088219 -0,465267 0,6430
ACOES 0,176944 0,126740 1,396121 0,1666

R . 0,860705 (o) Estatisticamente significativa ao nivel de:

R2 ajustado 0,766056 *xx] 0 %504 @ *¥10%
Durbin-Watson 2,180693 ’ ’ '

Periodos Incluidos: 33 (2010Q4 — 2018Q4)

Cross-Sections incluidas: 4 (BBDC, BBAS, ITUB, SANB)

Total de observac@es no Painel Balanceado: 132

Fonte: Dados da pesquisa.

Legenda: D_PCLD (Despesas com PCLD); LL (Lucro Liquido excluindo as Despesas com PCLD); ROA
(Rentabilidade dos Ativos); CRED (Operagdes de Crédito); TAM (Tamanho); CAP (Capital Contabil); IB (indice
de Basileia); RWA (Ativos Ponderados pelo Risco); PR (Patrimbnio de Referéncia); PCLD_D (PCLD
Discricionaria); PCLD_D (t-1) (PCLD Discricionaria do Trimestre Anterior); PCLD_D_(t-2) (PCLD
Discricionaria de 2 Trimestres Anteriores); PCLD_D_(t-3) (PCLD Discricionaria de 3 Trimestres Anteriores);
PCLD_D_(t-4) (PCLD Discricionaria de 4 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-1) (Despesas com PCLD do
Trimestre Anterior); D_PCLD_(t-2) (Despesas com PCLD de 2 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-3)
(Despesas com PCLD de 3 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-4) (Despesas com PCLD de 4 Trimestres

Anteriores); e ACOES (Ac¢6es Ordindrias).

Adicionalmente, foi realizada a estimacdo da regressdo com dados em painel no modelo

com efeitos aleatorios (random effects). Os resultados obtidos sdo apresentados na Tabela 16.
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Tabela 16 — Regressdo com Dados em Painel (Efeitos Aleatdrios) — Variavel Dependente D_PCLD

Variéavel Independente | Coeficiente [ Erro Padrdo |Estatisticat | Probabilidade [ (@)
(Constante) 0,009578 0,020733 0,461939 0,6450
LL 0,430875 0,050512 8,530150 0,0000 ***
ROA -0,001396 0,001956 -0,713864 0,4768
CRED -0,045928 0,097292 -0,472067 0,6378
TAM 1,370209 9,107151 0,150454 0,8807
CAP -0,290651 0,378691 -0,767516 0,4444
IB -3,976944 3,461407 -1,148939 0,2530
RWA -3,891085 3,418405 -1,138275 0,2574
PR 3,551008 3,366444 1,054825 0,2938
PCLD_D 0,187930 0,055910 3,361300 0,0011 ***
PCLD D (t-1) -0,037660 0,056626 -0,665071 0,5074
PCLD_D_(t-2) 0,062466 0,056102 1,113441 0,2679
PCLD_D _(t-3) -0,058344 0,058356 -0,999789 0,3195
PCLD_D_(t-4) -0,050041 0,057954 -0,863462 0,3897
D_PCLD_(t-1) -0,187735 0,076677 -2,448370 0,0159 **
D_PCLD_(t-2) 0,011739 0,080742 0,145384 0,8847
D_PCLD_(t-3) 0,088176 0,083380 1,057521 0,2925
D_PCLD_(t-4) 0,021381 0,075016 0,285021 0,7761
ACOES 0,105899 0,093026 1,138382 0,2574

2
22 ajustado 8:;2228:‘; (o) Estatisticamente significativa ao nivel de:

*%k%10/ **E0/A- o %100,
Durbin-Watson 2,124077 19; **5%; e *10%.

Periodos Incluidos: 33 (2010Q4 —2018Q4)

Cross-Sections incluidas: 4 (BBDC, BBAS, ITUB, SANB)

Total de observac¢des no Painel Balanceado: 132

Fonte: Dados da pesquisa.

Legenda: D_PCLD (Despesas com PCLD); LL (Lucro Liquido excluindo as Despesas com PCLD); ROA
(Rentabilidade dos Ativos); CRED (Operagdes de Crédito); TAM (Tamanho); CAP (Capital Contabil); IB (indice
de Basileia); RWA (Ativos Ponderados pelo Risco); PR (Patrimbnio de Referéncia); PCLD_D (PCLD
Discricionaria); PCLD_D_(t-1) (PCLD Discricionaria do Trimestre Anterior); PCLD_D_(t-2) (PCLD
Discricionaria de 2 Trimestres Anteriores); PCLD_D_(t-3) (PCLD Discricionaria de 3 Trimestres Anteriores);
PCLD_D_(t-4) (PCLD Discricionaria de 4 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-1) (Despesas com PCLD do
Trimestre Anterior); D_PCLD (t-2) (Despesas com PCLD de 2 Trimestres Anteriores); D_PCLD _(t-3)
(Despesas com PCLD de 3 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-4) (Despesas com PCLD de 4 Trimestres
Anteriores); e ACOES (Agdes Ordinarias).

O teste F de Chow foi realizado para se escolher entre 0 modelo agrupado ou empilhado
(pooled) e o modelo com efeitos fixos (fixed effects). Os resultados exibidos na Tabela 17
indicam que a hipdtese nula (Ho) prevista para o teste F de Chow é rejeitada. Logo, € aceita a
hip6tese alternativa (H1) que considera que o modelo de efeitos fixos (fixed effects) é mais
apropriado para as estimativas de regressdo com dados em painel dessa pesquisa.

Tabela 17 — Teste F de Chow — Variavel Dependente D_PCLD

Teste de Efeitos ‘ Estatistica \ Probabilidade

Teste F 16,550850 0,000000

Hipoteses para o teste F de Chow (p-valor < 0,05: rejeita-se Ho)
Ho: O modelo de dados agrupados ou empilhados (pooled) € o preferivel
H1: O modelo de efeitos fixos (fixed effects) € o preferivel

Fonte: Dados da pesquisa.

88



O teste de Breusch-Pagan foi realizado para se eleger entre o modelo empilhado
(pooled) e 0 modelo com efeitos aleatorios (random effects). Os resultados exibidos na Tabela
18 indicam que a hipdtese nula (Ho) prevista para o teste de Breusch-Pagan é rejeitada. Logo, é
aceita a hipotese alternativa (Hz1) que considera que o modelo de efeitos aleatorios (random
effects) é mais apropriado para as estimativas de regressdo com dados em painel dessa pesquisa.

Tabela 18 — Teste de Breusch-Pagan — Varidvel Dependente D_PCLD

Teste de Efeitos | Estatistica \ Probabilidade

Breusch-Pagan 32,013910 0,000000
Hipdteses para o teste de Breusch-Pagan (p-valor < 0,05: rejeita-se Ho)

Ho: O modelo de dados empilhados (pooled) é o preferivel

Hi1: O modelo de efeitos aleatérios (random effects) é o preferivel

Fonte: Dados da pesquisa.

O teste de Hausman foi realizado para se escolher entre 0 modelo de efeitos aleatorios
(random effects) e o modelo de efeitos fixos (fixed effects). Os resultados apresentados na
Tabela 19 evidenciam que a hip6tese nula (Ho) para o teste de Hausman € aceita. Assim, 0
modelo de efeitos aleatdrios (random effects) é mais apropriado para as estimativas de regressao

com dados em painel dessa pesquisa.

Tabela 19 — Teste de Hausman — Variavel Dependente D_PCLD
Teste de Efeitos \ Estatistica ‘ Probabilidade
Hausman 16,443422 0,561600
Hipdteses para o teste de Hausman (p-valor < 0,05: rejeita-se Ho)
Ho: O modelo de efeitos aleatdrios (random effects) é o preferivel
Hz1: O modelo de efeitos fixos (fixed effects) € o preferivel
Fonte: Dados da pesquisa.

No que tange aos resultados, o Lucro Liquido excluindo as Despesas com PCLD (LL),
a PCLD Discriciondria (PCLD D) e as Despesas com PCLD do Trimestre Anterior
(D_PCLD_(t-1)) sdo estatisticamente significativas para as Despesas com PCLD (D_PCLD)
nos testes de regressdao realizados. O LL € estatisticamente significativo e se relaciona
positivamente com as D_PCLD (Modelo Pooled (P): coeficiente 0,459636 e p-valor 0,0000;
Modelo de Efeitos Fixos (EF): coeficiente 0,409766 e p-valor 0,0000; e Modelo de Efeitos
Aleatdrios (EA): coeficiente 0,430875 e p-valor 0,0000). A relacdo positiva entre o LL e as
D_PCLD possivelmente demonstra que “quanto maior o resultado, maior ¢ o gasto com

provisdo de forma a suavizar o resultado do periodo” (GOMES, 2014, p. 37).
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A relagéo positiva entre o LL e as D_PCLD corrobora com os estudos de Beatty,
Chamberlain e Magliolo (1995), Ahmed, Takeda e Thomas (1999), Martinez (2001),
Anandarajan, Hasan e Lozano-Vivas (2003), Fuji (2004), Bikker e Metzemakers (2005), Fuji e
Carvalho (2005), Anandarajan, Hasan e McCarthy (2006), Martinez (2006), Santos (2007),
Zendersky e Silva (2007), Fonseca e Gonzalez (2008), Pérez, Salas-Fumas e Saurina (2008),
Gabriel e Corrar (2010), Leventis, Dimitropoulos e Anandarajan (2011), Bornemann et al.
(2012), El Sood (2012), Bischoff e Lustosa (2014), Gomes (2014), Caneca (2015), Bortoluzzo,
Sheng e Gomes (2016), Macedo e Kelly (2016), Silva (2016), Bressan, Souza e Bressan (2017),
Caneca, Lustosa e Dantas (2017), Aradjo, Lustosa e Paulo (2018), Carvalho, Pereira e Dantas
(2018), Silva et al. (2018), Tran, Hassan e Houston (2018), e Vishnani et al. (2019).

A variavel PCLD_D ¢ estatisticamente significativa e se relaciona positivamente com
as D_PCLD (P: coeficiente 0,201401 e p-valor 0,0005; EF: coeficiente 0,176830 e p-valor
0,0138; e EA: coeficiente 0,18793 e p-valor 0,0011). Cabe destacar que a relacdo entre a
PCLD_D e as D_PCLD pode ser positiva ou negativa. A relacdo positiva, encontrada nessa
pesquisa, entre a PCLD_D e as D_PCLD possivelmente demonstra que quanto maior é 0
excesso de provisdo, maior tende a ser 0 gasto com provisdo. Assim, essa relacéo positiva entre
a PCLD_D e as D_PCLD corrobora com os estudos de Gomes (2014), e Bortoluzzo, Sheng e
Gomes (2016).

Ademais, a variavel D_PCLD_(t-1) é estatisticamente significativa e se relaciona
negativamente com as D_PCLD (P: coeficiente -0,137962 e p-valor 0,0776; EF: coeficiente -
0,264582 e p-valor 0,0049; e EA: coeficiente -0,187735 e p-valor 0,0159). Cabe lembrar que a
relacdo entre as D_PCLD _(t-1) e as D_PCLD pode ser positiva ou negativa. A relacdo negativa
encontrada nessa pesquisa, entreas D_PCLD_(t-1) e as D_PCLD possivelmente demonstra que
guanto menor € o gasto com provisdo no trimestre anterior, maior tende a ser as despesas com
PCLD no trimestre atual. Assim, essa relacdo negativa entre as D_PCLD_(t-1) e as D_PCLD
pode corroborar com o estudo de Bornemann et al. (2012) em que os autores comparam a
varidvel D_PCLD (t-1) com uma reserva oculta 340f que permite que os bancos alemaes
provisionem contra os riscos do negocio.

Em relacdo aos valores criticos inferiores (lower - dL) e superiores (upper - dU) para
interpretar o teste de Durbin-Watson (1951) no nivel de significancia de 5%, esses séo
aproximadamente dL 1,47 e dU 2,01 conforme a Tabela 11 na pagina 78 (SAVIN; WHITE,

1977). Assim, os resultados apresentados pelo teste de Durbin-Watson (D) indicam que
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possivelmente ndo h& evidéncia de autocorrelacdo (P: D 2,113905; EF: D 2,180693; e EA: D
2,124077).

Por fim, os resultados dos testes F de Chow, de Breusch-Pagan e de Hausman indicam
que o modelo mais apropriado para as estimativas de regressdo com dados em painel dessa
analise é o de efeitos aleatdrios (random effects) em que o R2 ajustado demonstra que 72,06%
da variabilidade nas D_PCLD pode ser explicada pelo efeito da variabilidade das variaveis
independentes. Sendo assim, o0 proximo subtopico versara sobre os resultados para a regressao

com a variavel dependente indice de Basileia.
5.3.2. Resultados para a Regressdo com a Variavel Dependente Indice de Basileia

A Tabela 20 apresenta os resultados para a regressao com dados em painel no modelo
agrupado ou empilhado (pooled), analisando como variavel dependente da pesquisa o Indice de

Basileia (1B).

Tabela 20 — Regressdo com Dados em Painel (Modelo Pooled) — Variavel Dependente 1B

Variavel Independente | Coeficiente ‘ Erro Padréo ] Estatistica t Probabilidade ‘ (o)
(Constante) 0,001056 0,000453 2,330584 0,0215
RWA -0,992156 0,008842 -112,214600 0,0000 ***
PR 0,973614 0,007492 129,961600 0,0000 ***
CAP 0,013618 0,010454 1,302628 0,1954
CRED 0,004106 0,002587 1,587477 0,1152
D_PCLD -0,002829 0,002451 -1,154171 0,2509
D_PCLD_(t-1) 0,002077 0,002049 1,013425 0,3130
D_PCLD_(t-2) 0,004243 0,002066 2,053988 0,0423 **
D_PCLD_(t-3) 0,001618 0,002141 0,755520 0,4515
D_PCLD_(t-4) -0,001443 0,002020 -0,714178 0,4766
PCLD_D 0,000591 0,001543 0,383076 0,7024
PCLD_D_(t-1) 0,000395 0,001525 0,258698 0,7963
PCLD_D_(t-2) -0,001127 0,001535 -0,733977 0,4645
PCLD_D_(t-3) -0,002029 0,001571 -1,291160 0,1993
PCLD_D_(t-4) 0,002541 0,001593 1,594550 0,1136
ROA -0,000037 0,000056 -0,656618 0,5128
ACOES -0,000821 0,002329 -0,352391 0,7252
TAM 0,457115 0,247859 1,844254 0,0678 *
LL 0,002605 0,001814 1,436194 0,1537

R2 0,996829 L e ]

R2 ajustado 0,096324 (o) Estatisticamente significativa ao nivel de:

- ***10%0; **5%:; e *10%.
Durbin-Watson 2,315870

Periodos Incluidos: 33 (2010Q4 — 2018Q4)
Cross-Sections incluidas: 4 (BBDC, BBAS, ITUB, SANB)
Total de observacbes no Painel Balanceado: 132

Fonte: Dados da pesquisa.
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Legenda: IB (indice de Basileia); RWA (Ativos Ponderados pelo Risco); PR (Patrimonio de Referéncia); CAP
(Capital Contébil); CRED (Operagdes de Crédito); D_PCLD (Despesas com PCLD); D_PCLD_(t-1) (Despesas
com PCLD do Trimestre Anterior); D_PCLD_(t-2) (Despesas com PCLD de 2 Trimestres Anteriores);
D_PCLD_(t-3) (Despesas com PCLD de 3 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-4) (Despesas com PCLD de 4
Trimestres Anteriores); PCLD_D (PCLD Discricionéria); PCLD_D_(t-1) (PCLD Discricionaria do Trimestre
Anterior); PCLD_D (t-2) (PCLD Discricionaria de 2 Trimestres Anteriores); PCLD D (t-3) (PCLD
Discricionaria de 3 Trimestres Anteriores); PCLD_D_(t-4) (PCLD Discricionaria de 4 Trimestres Anteriores);
ROA (Rentabilidade dos Ativos); ACOES (Acbes Ordinarias); TAM (Tamanho); e LL (Lucro Liquido excluindo
as Despesas com PCLD).

Os resultados da estimacao da regressdo com dados em painel pelo modelo com efeitos

fixos (fixed effects) sdo apresentados na Tabela 21.

Tabela 21 — Regressdo com Dados em Painel (Efeitos Fixos) — Variavel Dependente 1B

Variavel Independente | Coeficiente |Erro Padrdo |Estatisticat | Probabilidade [ (w)
(Constante) 0,001536 0,000487 3,152122 0,0023
RWA -0,968104 0,011862 -81,616940 0,0000 ***
PR 0,965444 0,010213 94,533030 0,0000 ***
CAP 0,010073 0,012968 0,776778 0,4396
CRED 0,002627 0,003408 0,771060 0,4430
D_PCLD -0,002644 0,003100 -0,853010 0,3963
D_PCLD_(t-1) 0,001076 0,002639 0,407852 0,6845
D_PCLD_(t-2) 0,001786 0,002801 0,637511 0,5257
D_PCLD_(t-3) 0,002525 0,002973 0,849309 0,3983
D_PCLD_(t-4) -0,000127 0,002430 -0,052097 0,9586
PCLD_D -0,002301 0,001990 -1,156305 0,2511
PCLD_D _(t-1) 0,000179 0,001834 0,097370 0,9227
PCLD_D_(t-2) -0,001244 0,001850 -0,672734 0,5031
PCLD D (t-3) -0,003857 0,001851 -2,083064 0,0405 **
PCLD_D_(t-4) 0,001300 0,001845 0,704421 0,4833
ROA -0,000028 0,000061 -0,465495 0,6429
ACOES -0,004893 0,003486 -1,403624 0,1644
TAM 0,102435 0,299368 0,342170 0,7331

LL 0,003150 0,002018 1,560771 0,1226

Rz . 0,998231 (o) Estatisticamente significativa ao nivel de:

R2 ajustado 0,997028 k0 *¥50: © %1006
Durbin-Watson 2,109078 ’ ’ )

Periodos Incluidos: 33 (2010Q4 — 2018Q4)

Cross-Sections incluidas: 4 (BBDC, BBAS, ITUB, SANB)

Total de observagdes no Painel Balanceado: 132

Fonte: Dados da pesquisa.

Legenda: IB (indice de Basileia); RWA (Ativos Ponderados pelo Risco); PR (Patrimdnio de Referéncia); CAP
(Capital Contébil); CRED (Operagdes de Crédito); D_PCLD (Despesas com PCLD); D_PCLD_(t-1) (Despesas
com PCLD do Trimestre Anterior); D_PCLD_(t-2) (Despesas com PCLD de 2 Trimestres Anteriores);
D_PCLD_(t-3) (Despesas com PCLD de 3 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-4) (Despesas com PCLD de 4
Trimestres Anteriores); PCLD_D (PCLD Discricionaria); PCLD_D_(t-1) (PCLD Discricionaria do Trimestre
Anterior); PCLD_D (t-2) (PCLD Discricionaria de 2 Trimestres Anteriores); PCLD D (t-3) (PCLD
Discricionaria de 3 Trimestres Anteriores); PCLD_D_(t-4) (PCLD Discricionaria de 4 Trimestres Anteriores);
ROA (Rentabilidade dos Ativos); ACOES (Ac¢6es Ordinarias); TAM (Tamanho); e LL (Lucro Liquido excluindo
as Despesas com PCLD).

Adicionalmente, foi realizada a estimacao da regressé@o com dados em painel no modelo

com efeitos aleatdrios (random effects). Os resultados obtidos sdo apresentados na Tabela 22.
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Tabela 22 — Regressdo com Dados em Painel (Efeitos Aleat6rios) — Variavel Dependente 1B

Variéavel Independente | Coeficiente [ Erro Padrdo |Estatisticat | Probabilidade | (w)
(Constante) 0,001246 0,000528 2,359562 0,0200
RWA -0,983832 0,009270 -106,128000 0,0000 ***
PR 0,968712 0,007884 122,868100 0,0000 ***
CAP 0,011380 0,010240 1,111357 0,2688
CRED 0,003352 0,002609 1,284877 0,2015
D_PCLD -0,002885 0,002519 -1,145068 0,2546
D_PCLD_(t-1) 0,001652 0,002112 0,782333 0,4357
D_PCLD_(t-2) 0,003183 0,002149 1,481031 0,1414

D _PCLD_(t-3) 0,002568 0,002235 1,148919 0,2530
D_PCLD_(t-4) -0,001246 0,002026 -0,614900 0,5399
PCLD_D -0,000633 0,001578 -0,401425 0,6889
PCLD_D_(t-1) 0,000544 0,001533 0,355015 0,7232
PCLD_D (t-2) -0,000817 0,001524 -0,536307 0,5928
PCLD_D_(t-3) -0,002949 0,001560 -1,890038 0,0613 *
PCLD_D (t-4) 0,002457 0,001561 1,574437 0,1182
ROA -0,000028 0,000053 -0,525962 0,5999
ACOES -0,002153 0,002489 -0,865091 0,3888
TAM 0,327806 0,244963 1,338188 0,1835

LL 0,003031 0,001738 1,743447 0,0840 *
R2 0,996630

(o) Estatisticamente significativa ao nivel de:

R2 ajustado 0,996093 *%%10p: **504 @ *10%.

Durbin-Watson 2,248683

Periodos Incluidos: 33 (2010Q4 — 2018Q4)
Cross-Sections incluidas: 4 (BBDC, BBAS, ITUB, SANB)
Total de observagdes no Painel Balanceado: 132

Fonte: Dados da pesquisa.

Legenda: IB (indice de Basileia); RWA (Ativos Ponderados pelo Risco); PR (Patrimdnio de Referéncia); CAP
(Capital Contébil); CRED (Operagdes de Crédito); D_PCLD (Despesas com PCLD); D_PCLD_(t-1) (Despesas
com PCLD do Trimestre Anterior); D_PCLD_(t-2) (Despesas com PCLD de 2 Trimestres Anteriores);
D_PCLD_(t-3) (Despesas com PCLD de 3 Trimestres Anteriores); D_PCLD_(t-4) (Despesas com PCLD de 4
Trimestres Anteriores); PCLD_D (PCLD Discricionaria); PCLD_D_(t-1) (PCLD Discricionaria do Trimestre
Anterior); PCLD_D (t-2) (PCLD Discricionaria de 2 Trimestres Anteriores); PCLD D (t-3) (PCLD
Discricionaria de 3 Trimestres Anteriores); PCLD_D_(t-4) (PCLD Discricionaria de 4 Trimestres Anteriores);
ROA (Rentabilidade dos Ativos); ACOES (Ac6es Ordinarias); TAM (Tamanho); e LL (Lucro Liquido excluindo
as Despesas com PCLD).

O teste F de Chow foi realizado para se escolher entre 0 modelo agrupado ou empilhado
(pooled) e o modelo com efeitos fixos (fixed effects). Os resultados exibidos na Tabela 23
indicam que a hipétese nula (Ho) prevista para o teste F de Chow é rejeitada. Logo, é aceita a
hipdtese alternativa (Hi) que considera que o modelo de efeitos fixos (fixed effects) € mais

apropriado para as estimativas de regressdo com dados em painel dessa pesquisa.

Tabela 23 — Teste F de Chow — Variavel Dependente 1B

Teste de Efeitos | Estatistica \ Probabilidade

Teste F 1973,582000 0,000000

Hipoteses para o teste F de Chow (p-valor < 0,05: rejeita-se Ho)
Ho: O modelo de dados empilhados (pooled) é o preferivel
H1: O modelo de efeitos fixos (fixed effects) é o preferivel

Fonte: Dados da pesquisa.
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O teste de Breusch-Pagan foi realizado para se eleger entre o0 modelo agrupado ou
empilhado (pooled) e o modelo com efeitos aleatérios ou de erro de componentes (random
effects). Os resultados exibidos na Tabela 24 indicam que a hipétese nula (Ho) prevista para o
teste de Breusch-Pagan é rejeitada. Logo, € aceita a hipotese alternativa (H1) que considera que
0 modelo de efeitos aleatdrios (random effects) € mais apropriado para as estimativas de

regressdo com dados em painel dessa pesquisa.

Tabela 24 — Teste de Breusch-Pagan — Variavel Dependente 1B

Teste de Efeitos | Estatistica \ Probabilidade

Breusch-Pagan 29,806480 0,000000
Hipdteses para o teste de Breusch-Pagan (p-valor < 0,05: rejeita-se Ho)

Ho: O modelo de dados empilhados (pooled) é o preferivel

H1: O modelo de efeitos aleatdrios (random effects) € o preferivel

Fonte: Dados da pesquisa.

O teste de Hausman foi realizado para se escolher entre 0 modelo de efeitos aleatorios
e 0 modelo de efeitos fixos. Os resultados apresentados na Tabela 25 evidenciam que a hip6tese
nula (Ho) para o teste de Hausman é aceita. Assim, o modelo de efeitos aleatorios (random

effects) é mais apropriado para as estimativas de regressdo com dados em painel dessa pesquisa.

Tabela 25 — Teste de Hausman — Variavel Dependente 1B

Teste de Efeitos \ Estatistica ‘ Probabilidade

Hausman 21,074915 0,275700
Hipdteses para o teste de Hausman (p-valor < 0,05: rejeita-se Ho)

Ho: O modelo de efeitos aleatorios (random effects) é o preferivel

Hi1: O modelo de efeitos fixos (fixed effects) é o preferivel

Fonte: Dados da pesquisa.

No que tange aos resultados, os Ativos Ponderados pelo Risco (RWA), o Patrimonio de
Referéncia (PR), as Despesas com PCLD de 2 Trimestres Anteriores (D_PCLD_(t-2)), o
Tamanho (TAM), a PCLD Discricionaria de 3 Trimestres Anteriores (PCLD D (t-3)) e 0
Lucro Liquido excluindo as Despesas com PCLD (LL) sdo estatisticamente significativos para
o Indice de Basileia (IB) nos testes de regressao realizados.

Os RWA séo estatisticamente significativos e se relacionam negativamente com o IB
(Modelo Pooled (P): coeficiente -0,992156 e p-valor 0,0000; Modelo de Efeitos Fixos (EF):
coeficiente -0,968104 e p-valor 0,0000; e Modelo de Efeitos Aleatorios (EA): coeficiente -
0,983832 e p-valor 0,0000). A relacdo negativa, encontrada nessa pesquisa, entre 0s RWA e o
IB possivelmente demonstra que quanto maior Sao 0s riscos existentes nas operacdes ativas,
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passivas e registradas em contas de compensagdo, menor tende a ser o 1B, ou seja, menor tende
a ser o requerimento minimo de capital regulamentar (BACEN, 2013c; BACEN, 2017b).
Assim, essa relacdo negativa entre os RWA e o IB corrobora com o estudo de Bateni, Vakilifard
e Asghari (2014). Ademais, quando Norden e Stoian (2014) compararam 0os RWA com as
provisdes, esses autores encontraram uma relacéo negativa.

Quanto ao PR, esse é estatisticamente significativo e se relaciona positivamente com o
IB (P: coeficiente 0,973614 e p-valor 0,0000; EF: coeficiente 0,965444 e p-valor 0,0000; e EA:
coeficiente 0,968712 e p-valor 0,0000). A relacéo positiva, encontrada nessa pesquisa, entre o
PR e o IB possivelmente demonstra que quanto maior é o capital regulamentar utilizado para
verificar o cumprimento dos limites operacionais e cobrir 0s riscos existentes nas operacoes,
maior tende a ser o IB, ou seja, maior tende a ser o requerimento minimo de capital regulamentar
(BACEN, 2013b; BACEN, 2013c; BACEN, 2017b). Ressalta-se que quando El Sood (2012),
Kuan (2018) e Tran, Hassan e Houston (2018) compararam o capital ou PR com as provisoes,
em algumas equacdes, 0s autores encontraram uma relacao positiva.

Outrossim, as D _PCLD_(t-2) sdo estatisticamente significativas e se relacionam
positivamente com o IB (P: coeficiente 0,004243 e p-valor 0,0423). Acrescenta-se que a relacédo
entre as D_PCLD (t-2) e o IB pode ser positiva ou negativa. A relacdo positiva, encontrada
nessa pesquisa, entre as D_PCLD _(t-2) e o IB possivelmente demonstra que quanto maior sdo
0s gastos com provisao nos 2 trimestres anteriores, maior tende a ser o 1B, ou seja, maior tende
a ser o requerimento minimo de capital regulamentar. Assim, a relagdo positiva entre as
provisdes e o IB corrobora com os estudos de Fonseca e Gonzalez (2008), Norden e Stoian
(2014), El-Ansary e Hafez (2015), Carvalho, Pereira e Dantas (2018) e Mengistab (2018).

Além disso, 0 TAM é estatisticamente significativo e se relaciona positivamente com o
IB (P: coeficiente 0,457115 e p-valor 0,0678). A relacéo entre 0 TAM e o IB pode ser positiva
ou negativa. A relacdo positiva, encontrada nessa pesquisa, entre 0 TAM e o IB possivelmente
demonstra que quanto maior é a capacidade operacional (MENGISTAB, 2018), maior tende a
ser 0 IB, ou seja, maior tende a ser o requerimento minimo de capital regulamentar. Assim, essa
relagdo positiva entre 0 TAM e o IB corrobora com o estudo de Yiiksel e Ozsari (2017).

Ademais, a PCLD_D_(t-3) é estatisticamente significativa e se relaciona negativamente
com o IB (EF: coeficiente -0,003857 e p-valor 0,0405; e EA: coeficiente -0,002949 e p-valor
0,0613). Ressalta-se que a relacdo entre a PCLD_D _(t-3) e o IB pode ser positiva ou negativa.
A relagéo negativa, encontrada nessa pesquisa, entre a PCLD_D (t-3) e o IB possivelmente

demonstra que quanto menor é o excesso de provisdo de 3 trimestres anteriores, maior tende a
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ser o IB, ou seja, maior tende a ser o requerimento minimo de capital regulamentar. Assim, essa
relacdo negativa entre as provisdes e o IB corrobora com o estudo de El-Ansary e Hafez (2015).

Adicionalmente, o LL é estatisticamente significativo e se relaciona positivamente com
0 IB (EA: coeficiente 0,003031 e p-valor 0,0840). A relagdo positiva, encontrada nessa
pesquisa, entre o LL e o IB possivelmente demonstra que quanto maior é o resultado, maior
tende a ser o IB, ou seja, maior tende a ser o requerimento minimo de capital regulamentar.
Além do IB ser influenciado pelas regras impostas pelo BCBS e pelo Bacen, esse também pode
ser influenciado por outros fatores (EL-ANSARY; HAFEZ, 2015). Assim, essa relacdo positiva
entre o LL e o IB corrobora com o estudo de El-Ansary e Hafez (2015).

Em relacdo aos valores criticos inferiores (lower - dL) e superiores (upper - dU) para
interpretar o teste de Durbin-Watson (1951) no nivel de significancia de 5%, esses sao
aproximadamente dL 1,47 e dU 2,01 conforme a Tabela 11 na pagina 78 (SAVIN; WHITE,
1977). Assim, os resultados do teste de Durbin-Watson (D) indicam que possivelmente ndo ha
evidéncia de autocorrelacdo (P: D 2,31587; EF: D 2,109078; e EA: D 2,248683).

Por fim, os resultados dos testes F de Chow, de Breusch-Pagan e de Hausman indicam
que o modelo mais apropriado para as estimativas de regressdo com dados em painel dessa
analise é o de efeitos aleatdrios (random effects) em que o R2 ajustado demonstra que 99,61%
da variabilidade do IB pode ser explicada pelo efeito da variabilidade das variaveis

independentes. Sendo assim, a proxima se¢do versara sobre as consideragdes finais.

6. CONSIDERACOES FINAIS

As instituicdes financeiras sdo importantes porque desempenham um papel crucial na
economia através da intermediacdo de recursos entre os agentes econémicos superavitarios e
os deficitarios para atividades que apoiam as empresas e ajudam a impulsionar o crescimento
econdmico do PIB. O BCBS tem introduzido reformas para fortalecer a regulagéo, a supervisao
e 0 gerenciamento de risco do setor bancario. No entanto, os relatorios contabeis dos bancos
contém dados financeiros e econdémicos que podem sofrer ajustes nas contas de resultados
(accruals) com praticas permitidas ou contabilidade criativa que alteram as informacgdes com o
intuito de modificar a real situacdo econémico-financeira da entidade.

O Bacen estabelece que uma das métricas que as institui¢cbes financeiras brasileiras
devem controlar e reportar é o indice de Basileia (IB) que esta associado & estabilidade do

sistema financeiro. No IB esté incluso o risco das operagdes de crédito, que nascem com uma
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Provisdo para Creditos de Liquidacdo Duvidosa (PCLD) para cobrir as perdas provaveis no
caso de o devedor ndo honrar os compromissos. No entanto, a conta das despesas com PCLD
pode servir de ferramenta de gerenciamento de resultados (earnings management), pois transita
pela conta de resultados e possui efeito relevante na rentabilidade dos bancos.

Diante do exposto, essa pesquisa teve como objetivo geral investigar se ha
gerenciamento de resultados através da conta das despesas com PCLD e sua interferéncia no
IB dos principais bancos listados na B3 (Brasil, Bolsa, Balcdo), sendo: o Banco Bradesco; o
Banco do Brasil; o Banco Itad Unibanco; e o Banco Santander. Além disso, 0s objetivos
especificos consistiam em verificar os riscos da industria bancaria, analisar os Acordos de
Basileia e seus determinantes, descrever o gerenciamento de resultados e o panorama do
Sistema Financeiro Nacional (SFN) e do setor bancario.

Em termos de metodologia, utilizou-se a pesquisa empirico-analitica, a natureza
descritiva e a abordagem quantitativa. Sendo que o desenvolvimento do estudo se deu por meio
da pesquisa bibliografica e documental para a coleta de informac&es sobre o campo de interesse
e interpretacdo das contribuicdes teoricas existentes. O recorte temporal determinado para a
pesquisa abrangeu o 4° trimestre de 2010 até o 4° trimestre de 2018, perfazendo assim 33
observacdes trimestrais para cada variavel de pesquisa analisada por banco, totalizando 132
observacdes coletadas na base de dados da B3, do Bacen e informagdes de natureza econémico-
financeiras das demonstrac6es financeiras trimestrais dos bancos.

Na operacionalizacao da pesquisa, aplicacao dos testes estatisticos, aceitacdo ou rejei¢éo
das hipoteses e apresentacdo dos resultados foi utilizado um método baseado em Martinez
(2001), e Fuji e Carvalho (2005) com a inclusdo de algumas varidveis baseadas em outros
estudos. Assim, para aceitar ou rejeitar as hipdteses construidas para a pesquisa utilizou-se o
software EViews 10 Student Lite. A pesquisa apresentou a analise da estatistica descritiva, a
correlacdo entre as variaveis, 0s testes de regressdes nos modelos empilhado (pooled), de efeitos
fixos (fixed effects), de efeitos aleatdrios (random effects), os testes F de Chow, de Breuschi-
Pagan e de Hausman. Além do teste de Durbin-Watson, os testes de significancia estatistica
usados foram o p-valor (p-value) e o coeficiente de determinacdo R2 ajustado.

Os resultados obtidos para a regressao com a variavel dependente Despesas com PCLD
(D_PCLD) rejeitam a primeira hipétese nula (Ho.1), 0 que permite aceitar a hip6tese alternativa
(H11) que era: Praticas de gerenciamento de resultados voltadas a conta das D_PCLD afetam,
de forma estatisticamente significativa, os resultados (LL). As variaveis independentes Lucro
Liquido excluindo as Despesas com PCLD (LL), a PCLD Discricionaria (PCLD_D) e as
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Despesas com PCLD do Trimestre Anterior (D_PCLD_(t-1)) mostraram-se estatisticamente
significativas ao nivel de significancia de 1%, 5% e 10% para as D_PCLD dos quatro bancos,
0 que permite inferir que ha indicios de gerenciamento de resultados.

Os resultados obtidos para a regressdo com a variavel dependente indice de Basileia
(IB) foram inconclusivos para a segunda hipétese nula (Ho2) que era: Préaticas de gerenciamento
de resultados voltadas a conta das despesas com PCLD ndo afetam, de forma estatisticamente
significativa, o IB. As varidveis independentes Ativos Ponderados pelo Risco (RWA), o
Patrimonio de Referéncia (PR), as Despesas com PCLD de 2 Trimestres Anteriores
(D_PCLD_(t-2)), o Tamanho (TAM), a PCLD Discricionaria de 3 Trimestres Anteriores
(PCLD_D_(t-3)) e o Lucro Liquido excluindo as Despesas com PCLD (LL) mostraram-se
estatisticamente significativas ao nivel de significancia de 1%, 5% e 10% para o IB dos quatro
bancos, no entanto, as D_PCLD_(t-2) s6 apresentaram significancia estatistica para 0 modelo
empilhado (pooled), o que ndo permite inferir a existéncia de gerenciamento de capital.

Acrescenta-se que a inclusdo de um banco publico e de um banco privado de controle
externo na amostra, além do cenario econdmico instavel no periodo da analise, sdo alguns
aspectos que podem ter contribuido para a geracéo de parte dos resultados incompativel com o
esperado. Ainda que os sinais obtidos para os resultados das variaveis estatisticamente
significativas estejam em conformidade com a relacdo esperada nos estudos empiricos, as
possiveis incompatibilidades de sinais, ou eventuais desvios entre 0s modelos de regressdes,
em parte, podem ter ocorrido por causa das diferengas nas estratégias de negdcio dos bancos da
amostra, pois as estratégias nem sempre sdo captadas pela estatistica.

Cabe destacar que as considerac@es extraidas da pesquisa ndo devem ser generalizadas
para outras instituicdes financeiras, tendo vista as diferencas de porte, carteira de negdcios e,
fundamentalmente, custo de capital e politicas de investimentos, financiamento e distribuicao
de resultados. Logo, essa pesquisa ndo se propfe a esgotar o assunto abordado, tampouco,
produzir consideragdes definitivas acerca da questdo de pesquisa explorada.

Por fim, como propostas para pesquisas futuras sdo sugeridas: acrescentar novas
variaveis e novo horizonte temporal em futuros estudos; confrontar os resultados dessa pesquisa
com outras analises de bancos em outros paises; usar uma metodologia que verifique o
gerenciamento de resultados e/ou gerenciamento de capital para cada banco presente na amostra
dessa pesquisa de forma isolada; e examinar os efeitos que as normas internacionais (IFRS 9)

tendem a trazer para a provisao para perdas esperadas associadas ao risco de crédito.
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ANEXOS

ANEXO A - Estatistica Descritiva das Variaveis da Pesquisa

D_PCLD LL ROA CRED TAM CAP 1B RWA
Mean 0.019958 0.031281 0.531293 0.004486 0.001380 -0.002507 0.000184 0.018214
Median -0.006840 0.010240 -0.019824 -0.009592 0.001315 -0.000429 0.001316 0.022214
Maximum 1.227005 2.500397 59.57103 0.899072 0.009993 0.110348 0.161783 0.127590
Minimum -0.490271 -0.681360 -3.606028 -0.454827 -0.004344 -0.195921 -0.181087 -0.078719
Std. Dev. 0.232982 0.292436 5.758555 0.169962 0.001972 0.045483 0.056862 0.044140
Skewness 2.048665 5.019783 8.997238 1.673709 0.541636 -0.763244 0.097810 -0.034262
Kurtosis 11.32434 41.65745 88.47140 9.843440 5.907249 5.516999 3.547578 2.639747
Jarque-Bera 473.4551 8773.552 41960.39 319.2083 52.94065 47.65995 1.859598 0.739627
Probability 0.000000 0.000000 0.000000 0.000000 0.000000 0.000000 0.394633 0.690863
Sum 2.634494 4.129149 70.13066 0.592172 0.182097 -0.330866 0.024296 2.404275
Sum Sq. Dev. 7.110740 11.20297 4344.084 3.784198 0.000509 0.271006 0.423567 0.255230
Observations 132 132 132 132 132 132 132 132
PROV.D PROV D T 1 PROV.D T 2 PROV.D_ T 3 PROV.D T 4 D PCLD_ .. D PCLD .. D PCLD_ .. D _PCLD_ ..
0.021276 0.020381 0.012469 0.017795 0.010012 0.013969 0.009676 0.015201 0.008749
-0.007346 -0.008261 -0.009495 -0.008261 -0.017100 -0.010025 -0.012521 -0.012191 -0.013968
2.009921 2.009921 2.009921 2.009921 2.009921 1.227005 1.227005 1.227005 1.227005
-1.000000 -1.000000 -1.000000 -1.000000 -1.000000 -0.490271 -0.490271 -0.490271 -0.490271
0.283539 0.283779 0.282163 0.280076 0.282996 0.230261 0.231013 0.227018 0.228442
2.592880 2.595152 2.681875 2.701657 2.661849 2.165028 2.192865 2.289788 2.289065
21.43947 21.40027 2217877 22.62178 22.05408 12.04214 12.05215 12.61359 12.61571
2017.985 2010.300 2181.272 2278.156 2152.699 552.8034 556.4683 623.6647 623.8158
0.000000 0.000000 0.000000 0.000000 0.000000 0.000000 0.000000 0.000000 0.000000
2.808391 2.690264 1.645911 2.348928 1.321579 1.843921 1.277263 2.006549 1.154872
10.53167 10.54950 10.42970 10.27598 10.49136 6.945634 6.991067 6.751365 6.836314
132 132 132 132 132 132 132 132 132

PR
0.016988
0.017678
0.192999

-0.112292
0.048826
0.181302
3.605195

2.737586
0.254414

2.242481
0.312301

132

ACOES
0.047415
0.047104
0.598326

-0.358722
0.171248
0.258130
3.282914

1.906102
0.385563

6.258731
3.841707

132
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D PCLD
LL
ROA
CRED
TAM
CAP
1B
RWA
PR
PROV D

PROV D T 1_-0.2068720...
PROV D T 2 0.21329386...
PROV D T 3 -0.1987620...
PROV D T 4 -0.0786953...
D PCLD ..
D PCLD ..
D_PCLD_ ..
D PCLD ..

ACOES
PROV_D

0.62731471...
0.54205529...
0.04566561...
-0.5181829...
-0.2196865...
0.11090028...
0.05959699...
-0.1132574...
-0.0284561...

1

-0.0370161...
0.08445044...
-0.2432354...
-0.0874655...
-0.2694804...
0.23063197...
-0.0325156...
-0.0386457...
0.19334563...

D_PCLD LL ROA CRED TAM

1 0.78389108... -0.0251289... -0.5549804... -0.1773802...
0.78389108... 1 -0.0241781... -0.5709164... -0.2049332...
-0.0251289... -0.0241781... 1 -0.0579840... 0.01681662...
-0.5549804... -0.5709164... -0.0579840... 1 0.15138803...

-0.1773802... -0.2049332... 0.01681662... 0.15138803... 1
0.11816524... 0.21520990... 0.00299672... -0.1560202... -0.6465772...
0.09792021... 0.17097159... 0.00154889... -0.2052166... -0.2843825...
-0.1476493... -0.1396353... 0.06264782... 0.23565503... 0.53209626...
-0.0077002... 0.08183072... 0.06251713... -0.0427475... 0.13696390...
0.62731471... 0.54205529... 0.04566561... -0.5181829... -0.2196865...
-0.1596355... -0.0254242... 0.07839296... -0.0530397...
0.12243453... -0.0078778... -0.1196104... -0.1364133...
-0.1665994... -0.1806517... 0.19111326... 0.05363081...
-0.0993467... 0.12676314... 0.01559637... 0.07564585...
-0.4291282... -0.3323508... -0.0998172... 0.32706460... 0.17254141...
0.23222450... 0.10404578... 0.00902701... -0.1121943... -0.0967832...
-0.1047829... -0.1057525... -0.0540738... 0.01890892... -0.0436739...
0.03482941... 0.02169568... 0.07470119... -0.0625106... -0.0880954...
0.31616413... 0.27098421... 0.15424417... -0.4683254... -0.2273937...
PROV_ D T 1 PROV.D T 2 PROV.D T 3 PROV.D T 4 D_PCLD__ ..
-0.2068720... 0.21329386... -0.1987620... -0.0786953... -0.4291282...
-0.1596355... 0.12243453... -0.1665994... -0.0993467... -0.3323508...
-0.0254242... -0.0078778... -0.1806517... 0.12676314... -0.0998172...
0.07839296... -0.1196104... 0.19111326... 0.01559637... 0.32706460...
-0.0530397... -0.1364133... 0.05363081... 0.07564585... 0.17254141...
0.00663167... 0.11367803... 0.01039578... -0.1794438... -0.1178261...
0.00971018... 0.11458917... 0.01757399... -0.1228851... -0.0689504...
-0.0566931... -0.2167549... -0.0041427... 0.01850643... 0.08787715...
-0.0423467... -0.0606675... 0.02095330... -0.1383301... -0.0099246...
-0.0370161... 0.08445044... -0.2432354... -0.0874655... -0.2694804...
1 -0.0361575... 0.09173132... -0.2467925... 0.63094417...
-0.0361575... 1 -0.0181725... 0.09017301... -0.2309043...
0.09173132... -0.0181725... 1 -0.0138175... 0.23716164...
-0.2467925... 0.09017301... -0.0138175... 1 -0.2052999...

0.63094417... -0.2309043... 0.23716164... -0.2052999... 1
-0.2685683... 0.63465721... -0.2263304... 0.24335457... -0.4361715...
0.24160378... -0.2469837... 0.62571284... -0.2149346... 0.27271696...
-0.0382416... 0.23481747... -0.2426033... 0.63549319... -0.1128292...
-0.1696054... 0.15625780... 0.04989298... 0.18832001... -0.2388864...

ANEXO B - Matriz de Correlacéo de Pearson

CAP

0.11816524...
0.21520990...
0.00299672...
-0.1560202...
-0.6465772...

1

0.50665601...
-0.3477629...
0.28807336...
0.11090028...
0.00663167...
0.11367803...
0.01039578...
-0.1794438...
-0.1178261...
0.02074041...
0.16374486...
-0.0631061...
0.14814266...

D_PCLD__ ..
0.23222450...
0.10404578...
0.00902701...
-0.1121943...
-0.0967832...
0.02074041...
0.03032899...
-0.0937693...
-0.0584727...
0.23063197...
-0.2685683...
0.63465721...
-0.2263304...
0.24335457...
-0.4361715...

1

-0.4319154...
0.27764971...
0.04100931...

1B

0.09792021...
0.17097159...
0.00154889...
-0.2052166...
-0.2843825...
0.50665601...

1

-0.5731203...
0.66715787...
0.05959699...
0.00971018...
0.11458917...
0.01757399...
-0.1228851...
-0.0689504...
0.03032899...
0.09616970...
-0.0079442...
0.16135827...

D_PCLD__ ..
-0.1047829...
-0.1057525...
-0.0540738...
0.01890892...
-0.0436739...
0.16374486...
0.09616970...
-0.0115985...
0.10718930...
-0.0325156...
0.24160378...
-0.2469837...
0.62571284...
-0.2149346...
0.27271696...
-0.4319154...

1

-0.4219861...
0.09668195...

RWA

-0.1476493...
-0.1396353...
0.06264782...
0.23565503...
0.53209626...
-0.3477629...
-0.5731203...

1

0.22515683...
-0.1132574...
-0.0566931...
-0.2167549...
-0.0041427...
0.01850643...
0.08787715...
-0.0937693...
-0.0115985...
-0.1178536...
-0.3619659...

D_PCLD__ ..
0.03482941...
0.02169568...
0.074701109...
-0.0625106...
-0.0880954...
-0.0631061...
-0.0079442...
-0.1178536...
-0.1187981...
-0.0386457...
-0.0382416...
0.23481747...
-0.2426033...
0.63549319...
-0.1128292...
0.27764971...
-0.4219861...

1

0.17313277...

PR

-0.0077002...
0.08183072...
0.06251713...
-0.0427475...
0.13696390...
0.28807336...
0.66715787...
0.22515683...

1

-0.0284561...
-0.0423467...
-0.0606675...
0.02095330...
-0.1383301...
-0.0099246...
-0.0584727...
0.10718930...
-0.1187981...
-0.1269880...

ACOES

0.31616413...
0.27098421...
0.15424417...
-0.4683254...
-0.2273937...
0.14814266...
0.16135827...
-0.3619659...
-0.1269880...
0.19334563...
-0.1696054...
0.15625780...
0.04989298...
0.18832001...
-0.2388864...
0.04100931...
0.09668195...
0.17313277...

1
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Dependent Variable: D PCLD
Method: Panel Least Squares
Date: 05/08/19 Time: 19:07

Sample (adjusted): 12/01/2010 12/01/2018

Periods included: 33

Cross-sections included: 4

Total panel (balanced) observations: 132

ANEXO C - Regressdo com Dados em Painel (Modelo Pooled) e Teste F de Chow —
Variavel Dependente D_PCLD

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
LL 0.459636 0.054847 8.380352 0.0000
ROA -0.001954 0.002126 -0.919475 0.3598
CRED 0.004661 0.099794 0.046707 0.9628
TAM 4.691526 9.588669 0.489278 0.6256
CAP -0.320255 0.400744  -0.799152 0.4259
IB -4.118699 3.568534  -1.154171 0.2509
RWA -4.075029 3.556696 -1.145734 0.2543
PR 3.878901 3.487425 1.112253 0.2684
PROV D 0.201401 0.055773 3.611070 0.0005
PROV D T 1 -0.021589 0.058173 -0.371117 0.7112
PROV D T 2 0.065559 0.058382 1.122940 0.2638
PROV D T 3 -0.048287 0.060222 -0.801823 0.4243
PROV D T 4 -0.069017 0.061136 -1.128903 0.2613
D PCL T1 -0.137962 0.077464  -1.780983 0.0776
D PCLD T 2 0.037863 0.080197 0.472119 0.6378
D PCLD T 3 0.087275 0.081487 1.071037 0.2864
D PCLD T4 0.050068 0.077105 0.649348 0.5174
ACOES 0.104391 0.088368 1.181320 0.2400
C 0.000142 0.017695 0.008023 0.9936
R-squared 0.725004 Mean dependentvar 0.019958
Adjusted R-squared 0.681199 S.D.dependentvar 0.232982
S.E. of regression 0.131547 Akaike info criterion -1.086439
Sum squared resid 1.955424 Schwarz criterion -0.671490
Log likelihood 90.70496 Hannan-Quinn criter. -0.917823
F-statistic 16.55085 Durbin-Watson stat 2.113905

Prob(F-statistic) 0.000000
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ANEXO D - Regressdao com Dados em Painel (Efeitos Fixos) — Variavel Dependente

D _PCLD

Dependent Variable:D PCLD

Method: Panel Least Squares

Date: 05/08/19 Time: 19:32

Sample (adjusted): 12/01/2010 12/01/2018
Periods included: 33

Cross-sections included: 4

Total panel (balanced) observations: 132

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
LL 0.409766 0.058312 7.027129 0.0000
ROA -0.000521 0.002202 -0.236535 0.8136
CRED -0.101914 0.123816 -0.823103 0.4130
TAM 0.434701 10.89151 0.039912 0.9683
CAP -0.247548 0.472442 -0.523975 0.6018
IB -3.495037 4,097301 -0.853010 0.3963
RWA -3.528355 3.988376 -0.884660 0.3791
PR 2.741816 3.979336 0.689013 0.4929
PROV D 0.176830 0.070152 2.520679 0.0138
PROV D T 1 -0.024675 0.066620 -0.370379 0.7121
PROV D T 2 0.081216 0.066816 1.215522 0.2278
PROV D T 3 -0.078122 0.068587 -1.139026 0.2582
PROV D T 4 0.001774 0.067305 0.026355 0.9790
D PCL T1 -0.264582 0.091257 -2.899307 0.0049
DPCLD T2 -0.061335 0.101868 -0.602106 0.5488
D PCLD T 3 0.098953 0.108014 0.916119 0.3624
D PCLD T4 -0.041045 0.088219 -0.465267 0.6430
ACOES 0.176944 0.126740 1.396121 0.1666
C 0.016839 0.018713 0.899848 0.3710
Effects Specification
Cross-section fixed (dummy variables)
Period fixed (dummy variables)
R-squared 0.860705 Mean dependentvar 0.019958
Adjusted R-squared 0.766056 S.D.dependentvar 0.232982
S.E. of regression 0.112688 Akaike info criterion -1.236298
Sum squared resid 0.990491 Schwarzcriterion -0.056970
Log likelihood 135.5957 Hannan-Quinn criter. -0.757073
F-statistic 9.093633 Durbin-Watson stat 2.180693
Prob(F-statistic) 0.000000
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ANEXO E - Regressdo com Dados em Painel (Efeitos Aleatdrios) — Variavel Dependente
D _PCLD

Dependent Variable: D_PCLD
Method: Panel EGLS (Two-way random effects)
Date: 05/08/19 Time: 19:25
Sample (adjusted): 12/01/2010 12/01/2018

Periods included: 33

Cross-sections included: 4
Total panel (balanced) observations: 132
Wansbeek and Kapteyn estimator of component variances

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
LL 0.430875 0.050512 8.530150 0.0000
ROA -0.001396 0.001956 -0.713864 0.4768
CRED -0.045928 0.097292 -0.472067 0.6378
TAM 1.370209 9.107151 0.150454 0.8807
CAP -0.290651 0.378691 -0.767516 0.4444
IB -3.976944 3.461407 -1.148939 0.2530
RWA -3.891085 3.418405 -1.138275 0.2574
PR 3.551008 3.366444 1.054825 0.2938
PROV_D 0.187930 0.055910 3.361300 0.0011
PROV.D T 1 -0.037660 0.056626 -0.665071 0.5074
PROV. D T 2 0.062466 0.056102 1.113441 0.2679
PROV.D T 3 -0.058344 0.058356 -0.999789 0.3195
PROV. D T 4 -0.050041 0.057954 -0.863462 0.3897
D PCLD T1 -0.187735 0.076677 -2.448370 0.0159
D PCLD T 2 0.011739 0.080742 0.145384 0.8847
D PCLD T 3_ 0.088176 0.083380 1.057521 0.2925
D PCLD T 4 _ 0.021381 0.075016 0.285021 0.7761
ACOES 0.105899 0.093026 1.138382 0.2574
C 0.009578 0.020733 0.461939 0.6450
Effects Specification
S.D. Rho
Cross-section random 0.000000 0.0000
Period random 0.074408 0.3036
Idiosyncratic random 0.112688 0.6964
Weighted Statistics
R-squared 0.758994 Mean dependent var 0.012048
Adjusted R-squared 0.720603 S.D.dependentvar 0.210438
S.E. of regression 0.111233 Sum squared resid 1.398132
F-statistic 19.77041 Durbin-Watson stat 2.124077
Prob(F-statistic) 0.000000
Unweighted Statistics
R-squared 0.717012 Mean dependentvar 0.019958
Sum squared resid 2.012256 Durbin-Watson stat 1.985481
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ANEXO F - Teste de Breusch-Pagan e Teste de Hausman — Variavel Dependente
D _PCLD

Residual Cross-Section Dependence Test

Null hypothesis: No cross-section dependence (correlation) in residuals
Equation: Untitled

Periods included: 33

Cross-sections included: 4

Total panel observations: 132

Cross-section effects were removed during estimation

Test Statistic d.f. Prob.
Breusch-Pagan LM 32.01391 6 0.0000
Pesaran scaled LM 7.509569 0.0000
Bias-corrected scaled LM 7.447069 0.0000
Pesaran CD -4.469777 0.0000

Correlated Random Effects - Hausman Test
Equation: Untitled
Test period random effects

Test Summary Chi-Sq. Statistic  Chi-Sq. d.f. Prob.

Period random 16.443422 18 0.5616
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Dependent Variable: IB

Variavel Dependente IB

Method: Panel Least Squares
Date: 05/08/19 Time:22:13
Sample (adjusted): 12/01/2010 12/01/2018

Periods included: 33

Cross-sections included: 4

Total panel (balanced) observations: 132

ANEXO G - Regressdo com Dados em Painel (Modelo Pooled) e Teste F de Chow —

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
RWA -0.992156 0.008842 -112.2146 0.0000
PR 0.973614 0.007492 129.9616 0.0000
CAP 0.013618 0.010454 1.302628 0.1954
CRED 0.004106 0.002587 1.587477 0.1152
D PCLD -0.002829 0.002451 -1.154171 0.2509
D PCLD T1 0.002077 0.002049 1.013425 0.3130
DPCLD T2 0.004243 0.002066 2.053988 0.0423
D PCLD T 3 0.001618 0.002141 0.755520 0.4515
DPCLD T4 -0.001443 0.002020 -0.714178 0.4766
PROV D 0.000591 0.001543 0.383076 0.7024
PROV D T 1 0.000395 0.001525 0.258698 0.7963
PROV D T 2 -0.001127 0.001535 -0.733977 0.4645
PROV D T 3 -0.002029 0.001571 -1.291160 0.1993
PROV D T 4 0.002541 0.001593 1.594550 0.1136
ROA -3.66E-05 5.58E-05 -0.656618 0.5128
ACOES -0.000821 0.002329 -0.352391 0.7252
TAM 0.457115 0.247859 1.844254 0.0678
LL 0.002605 0.001814 1.436194 0.1537
C 0.001056 0.000453 2.330584 0.0215
R-squared 0.996829 Mean dependent var 0.000184
Adjusted R-squared 0.996324 S.D.dependentvar 0.056862
S.E. of regression 0.003448 Akaike info criterion -8.369856
Sum squared resid 0.001343 Schwarzcriterion -7.954907
Log likelihood 571.4105 Hannan-Quinn criter. -8.201240
F-statistic 1973.582 Durbin-Watson stat 2.315870

Prob(F-statistic) 0.000000
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ANEXO H - Regressdo com Dados em Painel (Efeitos Fixos) — Variavel Dependente 1B

Dependent Variable: IB

Method: Panel Least Squares

Date: 05/08/19 Time: 22:30

Sample (adjusted): 12/01/2010 12/01/2018
Periods included: 33

Cross-sections included: 4

Total panel (balanced) observations: 132

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
RWA -0.968104 0.011862 -81.61694 0.0000
PR 0.965444 0.010213 94.53303 0.0000
CAP 0.010073 0.012968 0.776778 0.4396
CRED 0.002627 0.003408 0.771060 0.4430
D PCLD -0.002644 0.003100 -0.853010 0.3963
DPCLD T1 0.001076 0.002639 0.407852 0.6845
DPCLD T2 0.001786 0.002801 0.637511 0.5257
D PCLD T 3 0.002525 0.002973 0.849309 0.3983
D PCLD T 4 -0.000127 0.002430 -0.052097 0.9586
PROV D -0.002301 0.001990 -1.156305 0.2511
PROV D T 1 0.000179 0.001834 0.097370 0.9227
PROV D T 2 -0.001244 0.001850 -0.672734 0.5031
PROV D T 3 -0.003857 0.001851 -2.083064 0.0405
PROV D T 4 0.001300 0.001845 0.704421 0.4833
ROA -2.82E-05 6.05E-05 -0.465495 0.6429
ACOES -0.004893 0.003486 -1.403624 0.1644
TAM 0.102435 0.299368 0.342170 0.7331
LL 0.003150 0.002018 1.560771 0.1226
C 0.001536 0.000487 3.152122 0.0023
Effects Specification
Cross-section fixed (dummy variables)
Period fixed (dummy variables)
R-squared 0.998231 Mean dependentvar 0.000184
Adjusted R-squared 0.997028 S.D.dependentvar 0.056862
S.E. of regression 0.003100 Akaike info criterion -8.422949
Sum squared resid 0.000749 Schwarz criterion -7.243621
Log likelihood 609.9146 Hannan-Quinn criter. -7.943724
F-statistic 830.3169 Durbin-Watson stat 2.109078
Prob(F-statistic) 0.000000
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ANEXO 1 - Regressdo com Dados em Painel (Efeitos Aleatorios) — Variavel Dependente

1B

Dependent Variable: IB

Method: Panel EGLS (Two-way random effects)

Date: 05/08/19 Time: 22:23

Sample (adjusted): 12/01/2010 12/01/2018

Periods included: 33

Cross-sections included: 4

Total panel (balanced) observations: 132

Wansbeek and Kapteyn estimator of component variances

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
RWA -0.983832 0.009270 -106.1280 0.0000
PR 0.968712 0.007884 122.8681 0.0000
CAP 0.011380 0.010240 1.111357 0.2688
CRED 0.003352 0.002609 1.284877 0.2015
D PCLD -0.002885 0.002519 -1.145068 0.2546
DPCLD T1 0.001652 0.002112 0.782333 0.4357
DPCLD T2 0.003183 0.002149 1.481031 0.1414
D PCLD T3 0.002568 0.002235 1.148919 0.2530
DPCLD T4 -0.001246 0.002026 -0.614900 0.5399
PROV D -0.000633 0.001578 -0.401425 0.6889
PROVD T 1 0.000544 0.001533 0.355015 0.7232
PROVD T 2 -0.000817 0.001524 -0.536307 0.5928
PROV D T 3 -0.002949 0.001560 -1.890038 0.0613
PROV D T 4 0.002457 0.001561 1.574437 0.1182
ROA -2.80E-05 5.33E-05 -0.525962 0.5999
ACOES -0.002153 0.002489 -0.865091 0.3888
TAM 0.327806 0.244963 1.338188 0.1835
LL 0.003031 0.001738 1.743447 0.0840
C 0.001246 0.000528 2.359562 0.0200

Effects Specification

S.D. Rho
Cross-section random 0.000000 0.0000
Period random 0.001800 0.2523
Idiosyncratic random 0.003100 0.7477

Weighted Statistics
R-squared 0.996630 Mean dependentvar 0.000120
Adjusted R-squared 0.996093 S.D.dependentvar 0.048920
S.E. of regression 0.003058 Sum squared resid 0.001057
F-statistic 1856.423 Durbin-Watson stat 2.248683
Prob(F-statistic) 0.000000
Unweighted Statistics

R-squared 0.996727 Mean dependentvar 0.000184
Sum squared resid 0.001386 Durbin-Watson stat 2.368041
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ANEXO J - Teste de Breusch-Pagan e Teste de Hausman — Variavel Dependente 1B

Residual Cross-Section Dependence Test

Null hypothesis: No cross-section dependence (correlation) in residuals
Equation: Untitled

Periods included: 33

Cross-sections included: 4

Total panel observations: 132

Cross-section effects were removed during estimation

Test Statistic d.f. Prob.
Breusch-Pagan LM 29.80648 6 0.0000
Pesaran scaled LM 6.872340 0.0000
Bias-corrected scaled LM 6.809840 0.0000
Pesaran CD -4.331822 0.0000

Correlated Random Effects - Hausman Test
Equation: Untitled
Test period random effects

Test Summary Chi-Sq. Statistic  Chi-Sq. d.f. Prob.

Period random 21.074915 18 0.2757
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